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Resumen

Esta investigacion tiene como objetivo identificar en forma exhaustiva todas las
publicaciones sobre Learning Analytics y mediante ellas proponer categorias para la
aplicacion de las técnicas de andlisis de Learning Analytics en la educacion media, utilizar
la metodologia de revision sistematica de literatura aplicada a los dltimos 6 afios (2012-
2017), se utilizé 16 buscadores bibliograficos con los cuales, se analizaron 10207
articulos cientificos relacionados a Learning Analytics para responder a 5 preguntas de
investigacion. En busquedas realizadas en los buscadores bibliograficos, se han detectado
que las técnicas de Learning Analytics empleadas por investigadores no estan
categorizadas y ademas, la escueta aplicacién de las técnicas de andlisis de Learning
Analytics en educacion media en el Ecuador. El trabajo investigativo ha permitido
mediante las categorias de Bloom crear una guia de aplicacién para la utilizacién de las
técnicas de andlisis de Learning Analytics en la educaciéon media, cuyo objetivo es que el
docente en base a su planificacién curricular, identifique y seleccione las técnicas de
andlisis que mejor, se adapten a su catedra, enfocar de manera personalizada a mejorar el

rendimiento académico de los estudiantes.

Palabras Claves: Guia de Aplicacidn, categorias de analisis de datos, educaciéon media,

revision sistematica de Literatura, Learning Analytics.

Horizon Report (2011) Ilidentified learning analytics as a possible key future trend in learning and teaching. Learning analytics is not a genuine
new research area. It actually borrows from different related fields and synthesizes several existing techniques. The connections between
learning analytics and its related areas of researchAbstract
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Abstract

This research aims to identify exhaustively all the publications on Learning Analytics and
through them propose categories for the application of the techniques of analysis of
Learning Analytics in secondary education, using the methodology of systematic review of
literature applied to the last 6 years (2012-2017), 16 bibliographic search engines were
used, with which 10207 scientific articles related to Learning Analytics were analyzed to
answer 5 research questions. In searches carried out in the bibliographic search engines
it has been detected that the Learning Analytics techniques used by researchers are not
categorized and also the brief application of the Learning Analytics analysis techniques in
middle education in Ecuador. The research work has allowed through Bloom's categories
to create an application guide for the use of the Learning Analytics analysis techniques in
the secondary education, whose objective is that the teacher, based on his curricular
planning, identify and select the techniques of analysis that best suits your chair, focusing

in a personalized way to improve the academic performance of students.

Key Words: Application Guide, categories of data analysis, secondary education,

systematic review of Literature, Learning Analytics.

Horizon Report (2011) lidentified learning analytics as a possible key future trend in learning and teaching. Learning analytics is not a genuine
new research area. It actually borrows from different related fields and synthesizes several existing techniques. The connections between
learning analytics and its related areas of researchAbstract
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Capitulo 1

Introduccion

Ante los numerosos cambios que la tecnologia ha incorporado en la Educacién, se ha
generado participacién colaborativa Interinstitucional, medicién del aprendizaje, uso de
recursos abiertos, aprendizaje mixto y generaciéon de nuevos espacios de aprendizaje, que
operan basados en el Aprendizaje Formal e Informal, Alfabetizacion Digital, personalizacion
del aprendizaje, Pensamiento complejo, y en la educacién basada en competencias y
recompensas de la ensenanza. (Johnson & Otros. 2015)

La presente investigacion da respuesta a un problema que enfrenta la comunidad educativa,
es asi, que se pretende mediante este trabajo de titulacién impulsar una propuesta de
Learning Analytics, que logre identificar los problemas, que se da en el proceso educativo,
con el fin de encontrar soluciones que les permita impulsar un mejor aprendizaje a través
del uso de métodos y técnicas educativas, gracias al aporte sustancial de métodos
adecuados al momento de generar conocimiento.

Learning Analytics recaba herramientas, con el propdsito de realizar un estudio completo
del aprendizaje de los alumnos, lo que permitira potencializar los modelos académicos
basados en las destrezas y habilidades de los alumnos.

El presente trabajo esta enfocado en analizar y determinar categorias educacionales que
permita categorizar las técnicas de Learning Analytics basado en los requerimientos
educacionales, enfocados de manera personalizada a mejorar el rendimiento académico de
los estudiantes, para lo cual, se empleard estas categorias a un grupo seleccionado de

Docentes de la Unidad Educativa Carlos Cisneros de la Ciudad de Riobamba.



1.1. Presentacion del trabajo

La investigacién da respuesta a un problema que enfrenta el &mbito educacional a nivel
global, relacionado especificamente en una educaciéon generalizado, basada en un
requerimiento general y en el enfoque, que se da al perfil del estudiante, mas no
direccionado a los requerimientos necesarios identificados por cada tipo de estudiante.

Se pretende demostrar que la aplicacién de categorias de Learning Analytics basadas a
las necesidades de los estudiantes, mejoraria su rendimiento escolar, asi como emplear un
método educativo personalizado que permita que el docente aplique técnicas de estudio que
mejore los procesos educativos, de manera que muestre de forma comprensible como la
generacion de datos masivos mejoraria el desarrollo de destrezas y habilidades en los
estudiantes.

Bajo estas premisas la presente investigacion, se centra en determinar la incidencia del
uso de plataformas virtuales sobre el rendimiento académico, para lo cual, la determinacién
de categorias permite dar respuesta a las necesidades de los estudiantes, de tal forma, que
se convierta en un aporte que sirva de referente para aplicar en los procesos de ensenanza
aprendizaje en la educacién superior.

La investigacion se aplica a un grupo determinado de docentes de la Unidad Educativa
Carlos Cisneros de la ciudad de Riobamba, con el fin de demostrar los beneficios, e

innumerables ventajas que conlleva la presente investigacion.



1.2. Descripcion del documento

El desarrollo del proyecto, esta repartido en seis capitulos de la siguiente forma:

El capitulo I, sefiala los objetivos del desarrollo del proyecto de investigacién y su
implicaciéon en el ambito educativo.

El capitulo II, plantea la propuesta de investigacion, enfocada en las necesidades de los
estudiantes,

El capitulo III, vislumbra el marco tedrico, el mismo que emplee un método educativo
personalizado que permita que el docente aplique técnicas de estudio que mejore los
procesos educativos.

El capitulo IV, abarca la metodologia de investigacién, la cual, permitird conocer las
categorias educativas identificadas. De manera que permita aplicar en los procesos de
enseflanza aprendizaje en la educacién superior.

El capitulo V, evidencia el cuadro resumen de las categorias de Bloom, una vez analizadas, se
procedi6 a recabar informacién acerca de las herramientas tecnolégicas que posee cada Categoria, y
finalmente, se analiza a que herramienta Learning Analytics corresponde.

El capitulo VI comprende la guia de implementacién de las herramientas de técnicas de
analisis de Learning Analytics

El capitulo VII, conclusiones y recomendaciones.



Capitulo 2

Planteamiento de la Propuesta de Trabajo

2.1. Informacion técnica basica

Tema: Construccién de categorias educativas para la aplicacion de las técnicas de Learning

Analytics. Caso Unidad Educativa Carlos Cisneros.

Tipo de trabajo: Propuesta Metodolodgica y Tecnol6gica Avanzada.
Clasificacion técnica del trabajo: Innovacion.

Lineas de Investigacion, Innovacion y Desarrollo

Principal: Sistemas de Informacién y/o Nuevas Tecnologias de la Informacién y

Comunicacién y sus aplicaciones

Secundaria: Pedagogia, Andragogia, Didactica y/o curriculo.

2.2. Descripcion del problema

Se considera que hay el uso inapropiado de técnicas de Learning Analytics en la
educacion basada en recursos electronicos. (informe Horizon), mismo, que se ha detectado
al evidenciar resultados de procesos educativos (recursos educativos, evaluacidn,
propdsitos, contenidos, secuencias, metodologia).

Los procesos educativos actuales generan datos educativos masivos, frecuentes, en
formatos variados y por dispositivos electréonicos diversos (computadores portatiles,
tabletas, celulares, etc.), de aqui nace la dificultad del docente para analizar estos datos en
forma inmediata, sencilla y profunda en los diferentes contextos en los cuales, se

desarrollan los procesos educativos de los estudiantes.



Las técnicas de LA, permite mostrar en forma comprensible, instantanea y visual el
desarrollo de los procesos educativos del estudiante, con el proposito de mejorarlos y
personalizarlos.

Existe el desconocimiento de las técnicas de LA, caracteristicas, algoritmos, hardware y
software de automatizacién; y el contexto educativo de aplicacién, lo cual, implica que, no se

aproveche las mismas de manera eficiente.

2.3. Preguntas basicas

.Como aparece el problema que se pretende solucionar?
Aparece por la utilizacién de diferentes tendencias tecnolégicas en la comunicacién,

las mismas que, no se aprovechan en la parte educativa de forma eficiente.

(Por qué se origina?

Desconocimiento de las herramientas de analisis de datos apropiados para este nuevo

contexto educativo.
;Donde se detecta?
Al observar la utilizacién de nuevas tecnologias y sin analizar las herramientas

tecnolégicas que emplea.

2.4. Variable(s)

Variables independientes: No aplica.

Variables dependientes: No aplica.

2.5. Objetivos

Objetivo general. - Categorizar las técnicas de Learning Analytics en el &mbito educativo
mediante la Revision Sistematica la cual, permite mostrar en forma comprensible,
instantanea y visual el desarrollo de los procesos educativos del estudiante, con el propésito
de mejorarlos y personalizarlos, debido a que existe un incremento de la utilizacién de datos

masivos, medios digitales y no se analizan.



Objetivos especificos. -

1. Realizar una revision sistematica de los métodos de andlisis utilizados en Learning
Analytics

2. Verificar la utilizacién de datos masivos en las instituciones educativas.

3. Construir las categorias por nivel educativo, tipo, taxonomia, nivel cognitivo, técnica
de analisis utilizadas en Learning Analytics.

4. Aplicar las categorias con un grupo de docentes de la U.E” Carlos Cisneros”.

2.6. Delimitacion funcional

El producto final podra ejecutar las categorias realizadas lo cual, permitira:

¢ Ser una guia sobre los métodos de analisis de Learning Analytics utilizados por los
docentes y
e Facilitara su adopcion por la comunidad educativa (nivel medio).

e Elaborar una guia metodolégica de aplicacion.

Mientras que el producto no podra:

e  Determinar el nivel de uso de las categorias elaboradas,

¢ Evaluar la aplicacién de la guia metodolégica.



Capitulo 3

Marco Teorico

Con la finalidad de fundamentar la investigacion, se ha determinado la necesidad de
establecer los enfoques asumidos por varios autores respecto a trabajos realizados
anteriormente que involucran el estudio de “Learning Analytics”, a continuacion, los
criterios de dichos estudios:

El autor (Moore, 2005) menciona en su articulo a Learning Analytics como una
herramienta para medir la eficacia. El término "Learning Analytics" ha sido lanzado en
torno a la industria de la formacién y el desarrollo de todo el mundo de los propulsores
de la tecnologia de los analistas, consultores y profesionales. En resumen, el andlisis de
aprendizaje significa el estudio del impacto del aprendizaje en sus alumnos. Una de las
formas mas comunes para estudiar el impacto del aprendizaje es mediante la medicion de
su eficacia. El origen de la medicién de la efectividad del aprendizaje, se refiere a la
busqueda de la pedagogia para entender si el aprendizaje efectivamente cumple sus
objetivos originales.

En el volumen "NMC Informe (Horizon Report, 2011): Superior Education Edition"
producido en colaboracién con la EDUCAUSE Learning Initiative y la internacionalmente
reconocida serie "NMC Informe Horizon" y regionales "Perspectivas de Tecnologia NMC"
que forman parte del Proyecto Horizon del NMC, una empresa de investigacién integral
establecida en 2002 que identifica y describe las tecnologias emergentes que tendrian un
gran impacto en los préximos cinco afios en la educacién alrededor del mundo, menciona
que las tecnologias emergentes por su potencial impacto en la ensefianza, el aprendizaje y
la investigacion creativa dentro de la entorno de la educacién superior, podran generar
grandes cambios por lo que propone, que dentro de los tres horizontes de implantacion
(corto, mediano y largo plazo). El segundo horizonte de implantacién, de dos a tres afios
fuera, es donde las personas comenzaran a ver adopciones generalizadas de dos
tecnologias que experimentan un creciente interés en la educacion superior: "aprendizaje
basado en juegos" y "Learning Analytics". Dado el enfoque practico del informe, un listado

de ejemplos de la tecnologia en uso, especialmente en la educaciéon superior, es un



componente clave, investigacion de los autores indica que estas tecnologias, tomadas en
conjunto, tendra un impacto significativo en las organizaciones dedicadas a la ensefianza
dentro de los préximos cinco afios.

El autor (Wagner, 2012) menciona que el uso de métodos de prueba y las
herramientas tecnoldgicas para encontrar la manera de interpretar lo que estas migajas
de pan digital dicen, ha llegado a ser conocido en los circulos de educaciéon como
"Learning Analytics". Learning Analytics proporciona las herramientas, tecnologias y
plataformas para capacitar educadores para abrir la puerta en las experiencias de
aprendizaje significativas que puedan atraer, inspirar y preparar a los estudiantes
actuales y futuros para el éxito. En este articulo, los autores discuten el analisis de la
evolucion de aprendizaje. Afirman que Learning Analytics tienen el potencial de ayudar a
los estudiantes y profesores por igual reconocen las sefiales de peligro antes de amenazas
a aprender se materializan. Estas posibilidades proporcionan el combustible que alimenta
el fuego del creciente interés en la analitica de aprendizaje. Mediante el uso de Learning
Analytics permite trabajar juntos para tomar decisiones responsables e informadas sobre
la base de datos cuidadosamente extraidos, todos los colaboradores de la empresa
educativa ayudarian a cumplir con la promesa de permitir el éxito del estudiante.

El autor (James, 2013) hace referencia a un sistema de evaluaciéon basado en la web
podria tener un mayor potencial en términos de acceso y flexibilidad para los maestros y
administradores en términos de eficacia y eficiencia de la produccién de "Learning
Analytics". Varios enfoques dirigidos especificamente a ayudar a los programas de
documentos y medir los objetivos educativos del programa ABET EC2000 general y los
resultados como Blackboard y funcién TK20 un enfoque totalmente electrénico, que se
integra bien con systems5 informacion del estudiante existente. La filosofia de conducir el
enfoque en este trabajo es permitir que el instructor para centrarse en los resultados del
curso a través de los problemas implicitos y ejercicios de laboratorio, mientras que los
resultados del programa, se derivan de una asignacién entre los dos niveles.
Posteriormente, el examen de las métricas de rendimiento y tomar un curso de accién, se
hace convenientemente a todos los niveles de la administracion. En este trabajo, ademas,
la evaluacion de los resultados del aprendizaje curso en linea que utilizan un marco de
evaluacion del desempefio (PAF) o Evaluacion del Desempefio Reflector ™), que fue
desarrollado con la retroalimentacion de la institucion, serd presentado. En este trabajo,

se dara una vision de primera mano de céomo, se incrusta datos de evaluacién de los



alumnos, capturada y analizada, y como se agrega y utiliza para informar el progreso
departamento de los datos. En el documento se revisara las evaluaciones de los cursos en
linea para los dos afios académicos.

El autor (Berland, 2014) menciona que en el ntcleo del construccionismo es la
sugerencia de que al permitir que los alumnos, se apoyen artefactos creativos que
requieren contenido complejo a la funcidn, los estudiantes tendran la oportunidad de
aprender este contenido de manera contextualizada, personalmente significativas. En este
trabajo, se investiga la relevancia de un conjunto de enfoques denominados generalmente
"mineria de datos educativa" o "Learning Analytics" (en adelante, EDM) para ayudar a
proporcionar una base para la investigacion cuantitativa en el aprendizaje
construccionista, que no abandona la riqueza considera esencial por muchos
investigadores en ese paradigma. Sugiere que EDM tendria el potencial para apoyar la
investigacién que sea significativa y util tanto para los investigadores que trabajan
activamente en la tradicidn constructivista, sino también, a las comunidades mas amplias.
Por ultimo, se exploran posibles colaboraciones entre los investigadores en el EDM y las
tradiciones construccionistas; este tipo de colaboracion tienen el potencial de mejorar la
capacidad de los investigadores para hacer inferencias construccionistas ricas sobre
aprendizaje a los alumnos, al tiempo que proporciona los investigadores de
electroerosion con muchas nuevas preguntas y retos interesantes para la investigacion.

En este trabajo, el autor (Balacheff, 2013), considera que un andlisis del archivo
TeLearn, de los grandes retos de la Red estelar de la excelencia, de dos talleres e
investigaciones Alpine 2011 cita realizada en la iniciativa multivocalidad productivo con
el fin de discutir las nociones de caracter multidisciplinario, multivocalidad e
interdisciplinario. Utiliza esta discusién como un trampolin para abordar el término
"Learning Analytics" y su relacién con la "mineria de datos para la Educacion”. El objetivo
es poner en marcha un debate referente a en qué medida las diferentes disciplinas
involucradas en la comunidad TEL serian integrados en los niveles metodolégicos y
tedricos.

Segiin menciona el autor (Buchan, 2014), los "Learning Analytics", se podrian utilizar
para proporcionar a los maestros mayores aciertos en una comprension mas profunda de
la educacién en su conjunto. Algunos sostienen que internet funciona mejor como una
filial a los estudios tradicionales, los llamados "blended Learning", pero otros piensan que

el objetivo principal del e-learning proporcionaria educaciéon gratuita a las personas



desfavorecidas de todo el mundo que no tienen acceso a la universidad. Los detractores
sienten sentirlo no tiene cabida en la ensefianza general y s6lo ofreceria "aprendizaje por
el bien de aprendizaje”.

Los autores (Martinez - Maldonado, 2015) mencionan el disefio, implementacién y
validacién de herramientas de Learning Analytics para los instructores o estudiantes es
un desafio que requiere de técnicas y métodos de distintas disciplinas, como la
interaccion persona-ordenador, disefio educativo y la psicologia. Mientras que cada una
de estas disciplinas ha consolidado metodologias de disefio, hay una necesidad de marcos
metodoldgicos mas especificos dentro del espacio transversal definido por la analitica de
aprendizaje. En particular, no hay flujo de trabajo para la produccién sistematica de
analisis de las herramientas de aprendizaje que son tecnolégicamente viables y
verdaderamente sustentan la experiencia de aprendizaje. En este articulo, se presenta el
flujo de trabajo LATUX, un flujo de trabajo de cinco etapas para disefnar, implementar y
validar herramientas de sensibilizacién en entornos de aprendizaje habilitados con la
tecnologia. LATUX, se basa en un proceso de disefio bien establecido para crear, probar y
adaptar el disefio de interfaces de usuario. Se extendera este proceso mediante la
integracion de las exigencias pedagogicas para generar analisis visual para informar las
decisiones pedagogicas de los instructores o estrategias de intervencion. El flujo de
trabajo, se ilustra con un estudio de caso en el que las actividades de colaboracion, se
desplegaron en un aula real.

En este articulo, (Peters, 2015) habla de su filosofia de la educacién en y para la era de
los medios digitales. La primera parte de la conversacién clasifica el trabajo de Michael
Peters en tres temas entrelazados: la filosofia, la economia del conocimiento politico, y la
publicacién académica. Se explora el poder del didlogo para la investigacion filosofica,
posiciona el didlogo en relacién con el aprendizaje humano, y analiza la tesis filoséfica de
postdisciplinarity. Se evalda el papel de "grandes datos" y "Learning Analytics" en la
investigacién (educativa), y enlaza diversos enfoques de investigacién con la creatividad.
La segunda parte de la conversacién introduce la nocién de "filosofia como pedagogia,” e
introduce la filosofia de la tecnologia de Michael Peters. Se indaga el papel de la filosofia
de la educacién en la sociedad contemporanea a la red, y explora los vinculos entre el
posmodernismo / postestructuralismo y (neo) marxismo. La tercera parte de la
conversacién explora las relaciones entre el universalismo y el Internet, localiza

poscolonialismo digital, y mira en el legado de la Escuela de Frankfurt para el aprendizaje
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en la era de los medios digitales. Por tltimo, se analiza fascinacion de por vida Michael
Peters 'Ludwig Wittgenstein, y esboza las principales trayectorias de la obra de
Wittgenstein en el presente y futuro de la filosofia educativa.

Con el recuento de las investigaciones citadas, quedé claro que las herramientas de
Learning Analytics permite evaluar a través de sus diversos métodos de andlisis que los
procesos educativos (recursos educativos, evaluacion, propoésitos, contenidos, secuencias,
metodologia), se cumplan correctamente y de manera eficiente, emplea adecuadamente

las herramientas tecnoldgicas.

3.1. Learning Analytics y Educacion

Seglin (Hung, 2015) menciona que uno de los temas mas actuales a nivel investigativo
es el uso del Big Data y el Data Mining para la medicién y tomas de decisiones en
diferentes areas del conocimiento, entre ellas la educativa. Ello a través de lo, que se
conoce como Learning Analytics o Analiticas de aprendizaje, las cuales, ayudan entre otras
cosas, a garantizar criterios de calidad de las diferentes asignaturas dadas a los
estudiantes en el aula, asi como la disposicion de informacidn que ayuda a conocer el uso
real de los diferentes recursos digitales puestos al alcance para la consecucion de los
objetivos de ensefianza-aprendizaje, y de informacién veraz y en tiempo real, de un

conjunto de indicadores orientados a la toma de decisiones.

El Learning Analytics es algo mas que un siempre ajuste en torno al andlisis del
aprendizaje alrededor del proceso de ensefianza-aprendizaje entre docentes y estudiantes,
bajo la mediacidén de las Tics; el tema da muchos mas juegos y niveles de complejidad que
ayudan a mejorar los ambientes de formacién por medio de datos macro y micro que, con
el avance de las tecnologias, permiten mejorar la formacion de los estudiantes, si logramos
superponer varias areas disciplinares, en favor de los objetivos que ayudan este nuevo
proceso de analisis, a saber: el Data Mining o mineria de datos, el Machine Learning, la

inteligencia empresarial, asi como el analisis de redes sociales.
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El aprovechamiento del Learning Analytics no solo esta dirigido a la mejora de,l qué se
ensefia, cdmo se ensefia, por qué se emplea determinado recurso y/o estrategia
pedagogica o a quién esté dirigido el aprendizaje hecho desde una determinada materia.
También, va dirigido a los docentes y responsables de las instituciones educativas y
hacedores de politicas publicas, quienes harian uso de los datos generados desde las redes
sociales, plataformas de ensefianza y otros recursos y dispositivos digitales dispuestos, en
la actualidad, para establecer recomendaciones en funcién de los intereses de ensefianza-
aprendizaje.

En la Figura 1, se ilustran los pasos de cada una de las fases del proceso de Learning Analytics

(Siemens, 2011).

Figura 1: Procesos de Learning Analytics
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Fuente: Siemens, (2011)

3.2 Usos potenciales y aplicaciones del Learning Analytics

Actualmente varias instituciones educativas emplean sus bases de datos, en la utilizacion

de herramientas virtuales, enfocadas en aspectos como:
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e Evaluacién diagnoéstica y formativa

e Evaluacién del curriculo

e Evaluacién de programas académicos

e Mejora del rendimiento estudiantil

e Adaptabilidad de recursos de aprendizaje

e Planificacion personalizada

e Evaluacién de las tutorias

e Desarrollo de nuevos procesos y herramientas destinadas a mejorar el aprendizaje y
la ensefanza

o Identificacion de docentes con buen desempefio y docentes que requieren
capacitacién para mejorar los métodos de enseflanza

o Establecimiento de modelos asociados al aprendizaje por competencias

o Identificacion de puntos conflictivos de un proceso de ensefianza-aprendizaje

Con el fin de mejorar el rendimiento académico, se han desarrollado varias aplicaciones

ver Tabla 1, que permite cumplir los usos potenciales citados anteriormente:
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Tabla 1: Aplicaciones para Learning Analytics

Aplicaciones ;Qué hace? Objetivo Enlace
Proporciona un indicador de Mejorar el rendimiento
Signals riesgo a través de un semaforo académico del estudiante en el | http://www.itap.purdue.edu/studio/signals/
para cada estudiante mediante aula, detectar tempranamente
el uso de datos en tiempo real caracteristicas de advertencia | Purdue University- Estados Unidos.
(verde da la sefial de que todo que eviten que el estudiante,
esta bien, amarillo sugiere se ubique en un estado critico.
algunas areas de preocupacion
y rojo indica problemas
significativos).
Realiza representaciones Ser un instrumento de
SNAPP visuales de la interaccion, que diagnostico, evaluar los http://www.snappvis.org/
(Social Networks | se genera en los mensajes y patrones de comportamiento
Adapting respuestas en los foros de e identificar los estudiantes en | University of Wollongong - Australia.
Pedagogical discusidn, los datos los obtiene | riesgo de acuerdo a los niveles
Practice) de los sistemas de aprendizaje, de participacion.
como Blackboard, Moodle y
Sakai.
Facilita pruebas de admisién Identificar fortalezas y
estandarizadas para que el debilidades y crear planes de | http://www.socrato.com/
Socrato docente estudiante o escuela aprendizaje personalizados

interesada las desarrolle y
posteriormente genera
informes de diagnéstico y
rendimiento.

para mejorar las
puntuaciones.

SOCRATO- Boston, Massachusetts.

LOCO-Analyst
(Learning Object
Context
Ontologies)

Realiza el seguimiento del
estudiante, analizar los datos
que genera su interaccion en
linea con los contenidos de
aprendizaje (cuestionarios,
lecturas, foros, etc.).

Proporcionar a los docentes
una retroalimentacion de la
participacién de los alumnos
en el proceso de aprendizaje,
que se ha generado en la web.

http://jelenajovanovic.net/LOCO-Analyst/
Apoyado por: Canadian Internacional
Development Agency (CIDA).

Canada's NSERC-funded LORNET research
network.

WINTEL project funded by the Serbian Ministry of

Science.
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GISMO(Graphical

Genera representaciones

Proporcionar una

Interactive graficas que serian exploradasy | visualizacion util de las http://gismo.sourceforge.net/
Student manipuladas por los docentes actividades de los estudiantes
Monitoring Tool | del curso para examinar los en los cursos en linea para eLearning laboratory (eLab) of the University of
for Moodle) aspectos sociales, cognitivos y docentes. Lugano in Switzerland.
de comportamiento de los
estudiantes.
CMA (Check My Los estudiantes revisarian su Lograr que en base a las http://www.umbc.edu/oit/newmedia/blackboar
Activity) actividad y la frecuencia de su comparaciones por pares, se d/stats/
uso en relacién a un resumen pueda influir en los University of Maryland, Baltimore County (UMBC).
andénimo de los compafieros de | estudiantes enla
curso. metacognicion.
Junyo Desarrolla plataformas Realizar una http://junyo.com/

educativas para analizar los
datos que generan los
estudiantes de primaria en
tiempo real.

retroalimentacién en tiempo
real y mejorar el proceso de
aprendizaje.

Silicon Valley’s Menlo Park,California.

Persistence Plus

A través de una plataforma
movil, realiza intervenciones
conductuales que permita a los
estudiantes organizar su tiempo
y responsabilidades.

Incrementar tasas de
retenciéon y graduacion.

http://www.persistenceplusnetwork.com/

Persistence Plus™ - Boston, Massachusetts.

eLAT Permite explorary Apoyar la reflexion y el http://www.elearn.rwth-aachen.de/Dyckhoff
(exploratory correlacionar el uso del mejoramiento de los métodos
Learning contenido, las propiedades y el | de ensefianza en linea sobre la | RWTH Aachen University, Germany
Analytics comportamiento del usuario, asi | base de los intereses
Toolkit) como los resultados de personales y observaciones.
evaluacién basada en
indicadores graficos.
Moodog Muestra como los estudiantes Permitir que los estudiantes http://www.nmsl.cs.ucsb.edu/papers/152.pdf
(Watchdog interactian con los materiales comparen su progreso propio
Moodle) de un curso en linea, con los demas en la clase. University of California in Santa Barbara.

proporciona recordatorios
automaticos, para ver los
materiales disponibles atin no
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revisados.

D2L (Student
Success System)

Utiliza conocimientos analiticos
para hacer predicciones sobre
el rendimiento del estudiante y
los niveles de riesgo en sus
Cursos.

Monitorear el compromiso del
estudiante y las expectativas
de logro para sus cursos,
controlar y disefiar
intervenciones especificas
para los estudiantes en riesgo
mejorar el rendimiento
académico

https://documentation.desire2learn.com/en/stud
ent-success-system

D2L Corporation - Kitchener Ontario, Canada.

fomenta un comportamiento
productivo.

jPoll Realizar un sondeo mévil que Proporcionar
involucra a los estudiantes a retroalimentacion directa e http://app.griffith.edu.au/poll/landing.html
través de iPhone, Android, inmediata a los instructores y
Blackberry, tabletas, netbooks 'y | proporcionar a los estudiantes | Griffith University - Australia
ordenadores portatiles. Los informacién instantanea sobre
docentes crean listas de la comprensién de los
preguntas para sondear a los contenidos para ayudarles a
estudiantes. controlar su propio
entendimiento.
Sherpa Proporciona una alerta Mejorar el rendimiento
(Predictive temprana de la conducta del académico a través de un http://www.socccd.edu/sherpa/
analytics estudiante que tiene una mayor | motor de recomendacién.
module) probabilidad de fracaso y South Orange County Community College District-

Estados Univdos

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca
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3.3. Oportunidades del Learning Analytics

(Ferguson, 2012), justifica la realizaciéon de Learning Analytics a partir de la integracion
de tres oportunidades de analisis y mejora académica como son: el Aprendizaje Virtual, el

Big Data y el interés institucional.

3.3.1 Big Data

Este término, se emplea para el fenémeno que aprovecha el crecimiento de los datos,
para que estos sean aprovechados correctamente, se requiere de un proceso estructurado
para su almacenamiento, con el fin de obtener resultados especificos de la informacién, que

se genera.

La informacién que se obtendria de los Big Data, pretende mejorar la calidad de vida de
los actores inmersos en el proceso de aprendizaje, pero se considera que se pone en riesgo

la privacidad de un individuo, debido a que descubre sus patrones de comportamiento.

Los datos en su estado natural, se encuentran en los siguientes estados, (Vargas, 2013):

o Estructurados: se encuentran procesados, filtrados y debidamente organizados, un
ejemplo de ellos son las bases de datos relacionados.

e Semi- estructurados: son aquellos que estan procesados, tiene un formato definido
y una distribucién variable, pertenecen a este grupo las bases de datos basadas en
columnas y los ficheros de tipo HTML o XML.

e No estructurados: estos no estan procesados, su organizacion no esta definida, y se
encuentran en formato de texto, imagen, video, cddigo, directorios de logs o la

informacion de las redes sociales.
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El repositorio de datos o Big Data, se caracteriza por ser desarrollado en base a las cinco

V-IBM (Serrat & Sabater, 2013), que son:

e Volumen: El Big Data es un repositorio de datos de gran tamafio, con infraestructura
escalable y distribuida.

e Velocidad: hace referencia al tiempo de respuesta en el procesamiento de datos,
genera resultados en tiempo real muy reducido, asi como también, es indispensable
considerar la velocidad en la, que se producen, construyen repositorios de
almacenamiento veloz.

e Variedad: los datos provienen de diversas fuentes, se almacenan en diversos tipos y
formatos, y todos estos serian contenidos en un repositorio arreglado de tal forma,
que evite un proceso de estructuracién e indexacion.

e Variabilidad: el Big Data se construye sobre una arquitectura flexible que sea
adaptable a los cambios de formato de datos, durante la obtencién, almacenamiento
y procesamiento. Por consiguiente, que pueda evolucionar al mismo ritmo en, que se
produce la informacién.

e Valor: esta es una de las caracteristicas fundamentales del Big Data, es decir, todo
este proceso, se realiza con un objetivo bien definido, de esta manera los resultados

se obtienen eficaz y eficientemente para facilitar la toma de decisiones.

Es asi, que la aplicacion Big Data presenta varios ejemplos aplicativos al area educativa,
uno de ellos es la organizaciéon New Classroom Innovation Partnes ubicado en New York, el
mismo que disefia modelos instructivos innovadores basados en las experiencias repetitivas
de los estudiantes.

Otro ejemplo se cita en Chicago o Whasington Teach One donde aprovecha Big Data, para
comprobar si los estudiantes adquieren conocimientos en la asignatura de Matematicas,
enfocado en las necesidades de los estudiantes donde un Software genera lecciones y
pruebas personalizadas, a mas de ello esta seria presencial, tutores virtuales o mediante
clases dictadas por una aplicacion de computadora, sin dejar de lado un aprendizaje

colaborativo online.

1http//:www.newclassrooms.org/
2Whasington Teach One
3http://universoup.es/5/explorandoelhorizonte/los-big-data-en-la-educacion/
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3.3.2. Aprendizaje Virtual

El aprendizaje virtual permite motivar e impulsar al alumno que sea él quién genere su
propio conocimiento, a partir de una serie de contenidos distribuidos a lo largo del curso,
enfocados a actividades practicas, ejercicios dirigidos, programas informaticos y que al final
sirva de retroalimentacion.

Este aprendizaje esta basado en el fracaso y los errores que cometa el alumno, le permita
que aprenda y genere conocimiento gracias a sus reiteradas equivocaciones la cual, genera
interés en la busqueda de la respuesta correcta.

Es asi que la Educacién Virtual permite que el estudiante genere un conocimiento
independiente y autodidacta, basado por el continuo seguimiento del docente, este modelo
estd creado con la utilizacién de las Tics para poder dar soporte a la educacién online
mediante la realizacion de actividades y contenidos en linea. (Begofia, 2011)

El aprendizaje virtual se lleva a cabo mediante el uso de un software especifico que seria:
un portal de distribuciéon de contenidos, entornos de trabajo en grupo o colaboracidn,
sistemas de gestion de contenidos o CMS, sistemas de gestion de conocimiento o LMS
conocidos como Entornos virtuales de aprendizaje - EVA y Sistemas de gestion de

contenidos para el conocimiento o aprendizaje o LMS.

Existen algunas formas de realizar educacion virtual, estas son:

o E-Learning: este nombre se deriva del Inglés Electronic Learning, que significa
aprendizaje electrénico, se lo conoce también, como teleformatica, este modelo
combina el internet y las Tics como herramientas para la comunicacién e interaccién
entre los participantes del proceso educativo, es la evoluciéon del aprendizaje a
distancia, con el cual los estudiantes llevarian su propio ritmo de aprendizaje, los
contenidos estan disponibles en el momento que necesitan, combina diversos tipos
de materiales, es un proceso activo de construcciéon de pensamientos, facilita la

colaboracion, entre otros.

4 http://www.formaciondeformadores.com/faprendvirtual.htm
5 E.-learning, M-learning y B-learning. http://www.icalla.com/e-learning-m-learning-y-b-learning

e M-Learning: el aprendizaje movil, se basa en el uso de los teléfonos inteligentes

y las tablets como herramienta de formacién educativa, es util para que el
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estudiante aprovéchelos tiempos libres para su formacién, es espontaneo,
personal, informal, contextual, portatil, disponible en todas partes, integrado a
las actividades diarias.

e B-Learning: el blended learning es una tendencia actual, se lo emplea para
describir la combinacién de entornos virtuales y fisicos en el proceso de
aprendizaje. También, se diria que es la combinacién de enfoques pedagdgicos
que combina eficacia y las oportunidades de socializacion de la clase mediante el

uso de la tecnologia en linea.
3.3.3 Ciencias base del Learning Analytics

Segiin (Ferguson,2012), el andlisis del aprendizaje surge de campos de estudios ya
existentes, tales como, la inteligencia de negocios, el andlisis web, el andlisis de redes
sociales, minerias de datos educativos y sistemas de recomendacidn, ilustrado en la Figura
2. Estos se integran para brindar conceptos, herramientas y metodologias que, aplicadas a
las huellas académicas, dan como resultado conocimiento util para mejorar los procesos de

trabajo.

Figura 2: Campos de estudios que dan origen a Learning Analytics

~
v Inteligencia de negocios

Campos base v Analisis Web

de Learning —§ v Analisis de Redes Sociales
Analytics v Mineria de Datos educativos

v' Sistemas de Recomendacion

Fuente: Ferguson (2012).

3.3.3.1 Inteligencia de negocios
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En la Figura 3, se aprecia la arquitectura de la inteligencia de negocios, se evidencia que
esta herramienta trabaja con datos que reposan en diferentes bases de almacenamiento,
generadas por diversos usuarios y guardadas en diversos formatos y lugares. Los datos son
sometidos a una fase de integracion en el cual, se crea un Datawarehouse, este es sometido a
un proceso de analisis, organizado adecuadamente, asi mismo se verifica que se realice un
proceso de carga completa, una vez finalizado, se disefian los reportes en los cuales, se

brinda informacién 1til para la toma de decisiones

Figura 3: Proceso de Inteligencia de Negocios
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Fuente: Vélez. (2011)

La inteligencia segun (Lluis, 2007) se caracteriza por ser un proceso:

e Interactivo: debido a que la inteligencia de Negocios es el proceso de andlisis de la
informaciéon continuado en el tiempo y no solo en un momento especifico, los
resultados presentan informacion de tendencias, cambios, variabilidades, etc.

o Exploratorio: debido a que siempre se tiene un momento inicial en el que se accede
a la informacioén, en esta fase se realiza la exploracion con el fin de comprender lo
que sucede en el negocio, aqui aparecerian relaciones de las cuales, no se conocia su
existencia.

e Analitico: se descubren relaciones entre variables, la tendencia o evolucion de las
mismas, asi como patrones de comportamiento, se concluiria que, si un estudiante
tiene ciertas caracteristicas y se encuentra un segundo con similares al primero, se

diria que este ultimo se comportara como el anterior.
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e Estructurado: La informacion es almacenada en tablas relacionadas entre ellas, las
mismas que se almacenan en Datawarehouse.

e Objetivo: tienen un objeto concreto de estudio, por ejemplo, la reducciéon de
desercion de estudiantes, retencion de los mismos, aumento de su participacion en
clases, etc.

e Comunicativo: presenta los resultados descubiertos, de una manera clara con el fin
de poder tomar las decisiones oportunas y realizar los cambios necesarios para

mejorar la competitividad de la educacion.

3.3.3.2 Analisis Web

En la Figura 4, se aprecia dos etapas en las que se divide el Andlisis Web. La primera es
el andlisis en el cual, se encuentran tres subprocesos que son el Control de Datos mediante
el andlisis basico, la gestidn Inteligente del Retorno de Inversion utiliza el Marketing Online
y la Optimizacion del canal Online mediante un analisis estratégico. La segunda etapa es la
de Integracién, esta consta de dos subprocesos que son la Focalizacién en el cliente
mediante el uso de administraciéon basada en la relacién con el cliente y finaliza con el
desarrollo de un Entorno Digital Estratégico basado en las herramientas que proporciona la

Inteligencia de Negocios.

Figura 4: Proceso del andlisis web
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+ Inteligencia de Negocios en tiempo real + Analisis Multicanal

Entorno Digital Estratégico Focalizacion en el Cliente

Fuente: Adaptacion del Modelo de Madurez en Analitica Digital de Gemma Mufioz 6

Segun (Elices, 2011), el analisis web se caracteriza como:

e El proceso de recoleccion, medicion y andlisis de datos, que provienen del Internet,
con el fin de optimizar los sitios web y campafias de marketing. Tiene como
propdsito conocer y entender lo que sucede en las paginas web, que se ofrecen a los
estudiantes.

e Determinacién del impacto o en qué medida cada elemento del contenido genera
nuevo trafico y mediante que palabras claves, se acceden a él, también, ayuda a
conocer si este logra cautivar al visitante y hace que se adentre al resto de
contenidos.

e La herramienta que ayuda a conocer los segmentos de usuarios que muestran
interés por ciertas tematicas, aportan mas valor del que se presentan en los sitios
web mediante comentarios, o indican poca estadia segun el tiempo de observacion
en la pagina.

o Labusqueda de patrones de uso y navegacion de los usuarios, indicadores de

abandono de formularios de registro, entre otros.

6 http://dondeestaavinashcuandoselenecesita.blogspot.com.es/2013/10/la-tactica-es-saber-que-hacer-cuando.html

23



3.3.3.3 Analisis de redes sociales

Figura 5: Proceso del Analisis Redes Sociales
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Fuente: Aguirre. (2011)

En la figura 5, se aprecia el proceso del andlisis de redes sociales que comienza con la

representacion grafica de una estructura social, que se comunica entre si, en el cual se

identifica algunos elementos como son: Actores, Relaciones y el Limite o espacio geografico

en la que se encuentra la red.

Después de esta etapa, se procede a realizar dos tipos de analisis que segiin (Aguirre,

2011) son:

e Andlisis de conjuntos: En este estudio es importante la posiciéon que cada actor

representa dentro de la red y su capacidad para formar subgrupos, en la figura 9, se

aprecia la representacion de un trabajo grupal liderado por el docente, donde cada

grupo posee un lider este se sirve de intermediario entre el resto de los estudiantes

y el docente.

o Andlisis estructural: Este estudio hace referencia a la forma morfolégica de la red y

su capacidad de expansidn, aqui se tiene en definitiva, dos tipos de redes las

Verticales que son creadas con un fin especifico en el caso de Edmundo, se

desarrolla para representar un grupo de estudiantes pertenecientes a un

determinado curso. En cambio, las horizontales son aquellas creadas para, que se

incorporen usuarios por ejemplo, Facebook.
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(Aguirre, 2011) comenta que el andlisis de las redes sociales, se caracteriza por ser:

e Un grupo de métodos y algoritmos analiticos que posee un sistema tedrico conceptual
relacional, que trata de explicar los fendmenos sociales que ocurren en un entorno
determinado de comunicacion e intercambio de pautas operativas, normas y valores
que condicionan la conducta de los involucrados y les otorga una posicion especifica
dentro de la red.

e Un estudio de la estructura de las relaciones sociales, con el fin de entender el
comportamiento de los individuos, se realiza un estudio de los patrones, morfologia y el
didlogo que sostienen sus integrantes.

e Un andlisis de conjuntos que presta atencién a los nexos directos e indirectos de los
actores, con el fin de explicar la posicion relativa de cada actor dentro de la red, su
ubicacion e importancia en la misma y en los subgrupos que pueda crear.

e El analisis de equivalencia estructural, es decir, el estudio de los patrones resultantes de
los vinculos de los actores con terceras personas.

o Una investigacion que utiliza la teoria de grafos para su desarrollo, de ahi se tiene que
los actores representan los nodos, estos serian individuos, grupos o instituciones. Las
redes son las relaciones que vinculan a los actores entre si, y se estudian en un espacio y

tiempo determinado.

3.3.3.4 Mineria de Datos Educativos

En la Figura 6, se aprecia el proceso de la Mineria de Datos Educativa o Educational
dataming, aplicada a los datos, que se generan ene le entorno educativo, estos son
disenados, construidos y mantiene los profesores y autoridades académicas, a la vez que
son los recursos con los que interactiian los estudiantes en su proceso de formacion
académica. La informacién obtenida por la EDM sirve para mejorar y recomendar nuevos

recursos a los estudiantes.
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Figura 6: Proceso de la Mineria de Datos Educativa
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Fuente: Romero, (2013)

La mineria de datos educativos segiin (Romero, 2013), se caracteriza por ser:

e El proceso de descubrimiento de conocimiento con el fin de encontrar informacion,
desconocida que es util, esta proviene de grandes repositorios de datos.

e La aplicacion de técnicas de mineria de datos a informacién generada en los entornos
educativos. Tiene dos propositos el primero es proporcionar conocimiento a profesores
y autoridades académicas, y el segundo, se trata de realizar recomendaciones a los
estudiantes, en base a su interaccién con el entorno de aprendizaje.

e La que proporciona al docente indicadores de la efectividad del proceso ensefianza -
aprendizaje, sirve para que puedan organizar mejor los contenidos, corregir la
estructura del curso de ser necesaria, asi también, agrupa a los estudiantes en base a
ciertas caracteristicas comunes o especificas para el andlisis, presenta informes de los
errores mas frecuentes en la realizacion de actividades y el grado de dificultad que estas

tengan.
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3.3.3.5 Sistema de Recomendacion

Figura 7: Proceso de un Sistema de recomendacién basado en la percepciéon
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> de las
recomendaciones

Delimitar el 1 Definir las
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(

| Seleccionarlasn
recomendaciones
con mayor peso

Fuente: Caro & otros, (2011)

Los sistemas de recomendacion, se caracterizan segun (Albin, 2007), por ser:

e Sistemas que se encargan de suministrar a los estudiantes informacion
personalizada y diferenciada sobre ciertos cursos o temas de interés para ellos, se
convierten en la guia del proceso de aprendizaje debido a, que se presentan
sugerencias de busqueda que hacen mas atractivo el proceso de adquisicion de
conocimientos.

e De dos tipos, los primeros basados en el contenido, utilizan la similitud de objetos,
con lo cual, predicen segun el interés del usuario los recursos que serian de su
agrado. Los segundos, se basan en la colaboracion, dependen de la forma de pensar
de los estudiantes y profesores, la misma, que se refleja en sus acciones, las

recomendaciones, se realizan al comparar gustos de los usuarios.
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Capitulo 4

Metodologia

4.1. Construccion de categorias educativas para la aplicacion de las técnicas

de Learning Analytics. Caso Unidad Educativa Carlos Cisneros

Para comenzar a construir las categorias educativas es necesario conocer el objetivo
de esta investigacion, el alcance, el problema identificado, y el resultado, que se desea

obtener, para lo cual, se resumen en la siguiente tabla:

28



TITULO, OBJETIVO GENERAL, ESPECIFICOS Y PREGUNTAS DE INVESTIGACION

Tabla 2: Construccién de Categorias Educativas para la aplicacion de las técnicas de Learning Analytics caso Carlos Cisneros

TITULO

OBJETIVO GENERAL

OBJETIVOS ESPECIFICOS

PREGUNTAS DE INVESTIGACION

CONSTRUCCION  DE
CATEGORIAS

EDUCATIVAS  PARA
LA APLICACION DE
LAS TECNICAS DE
LEARNING

ANALYTICS.  CASO
UNIDAD EDUCATIVA

CARLOS CISNEROS.

Categorizar las técnicas de
Learning Analytics en el
ambito educativo mediante
la Revision

Sistematica la cual, permite
mostrar en forma
comprensible, instantanea y
visual el desarrollo de los
procesos educativos del
estudiante, con el propdsito
de mejorarlos y

personalizarlos, debido a

que existe un incremento de

Realizar una revision sistematica de
los métodos de andlisis utilizados en
Learning Analytics.

Verificar la utilizacion de datos
masivos en las instituciones
educativas.

Construir las categorias por nivel
educativo, tipo, taxonomia, nivel
cognitivo, técnica de analisis
utilizadas en Learning Analytics.

Aplicar las categorias con un grupo de
docentes de la U.E” Carlos Cisneros”.

(Cudles son las (categorias / areas /
tematicas educativas) en las que se aplica
el Learning Analytics

(Cudles son las (técnicas / métodos) de
analisis que aplica Learning Analytics en
sus (categorias / areas / tematicas
educativas)?

(Cudl es el (papel / objetivo / propodsito /
problema) educativo en la utilizacién de
Learning Analytics en sus
(categorias/areas/ tematicas educativas)?
¢(Cudles son las tendencias en la aplicacién
de Learning Analytics?

Tipo de datos: Numéricos (binarios,
enteros, reales) o atributos, cantidad de
variables y datos (;son masivos?)
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la utilizacién de datos
masivos, medios digitales y

no se analizan.

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca
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4.2. PICOT

Con la finalidad de dar respuesta a las preguntas, que se plantea para el desarrollo de

la investigacion empleamos el método PICOT, mismo que se detalla a continuacién:

P: Paciente o poblacién - personas que quiere estudiar (Quién)

[: Intervencion o Cuestion de interés (CoOmo o qué)

C: Intervencidn o problema comparativo (;Cudl es la alternativa?) - opcional

0: Resultado - ;qué resultado buscas (medir, diagnosticar, tratar ...)?

T: Tiempo - sobre qué marco de tiempo - opcional, a veces el tiempo es un tema dificil

4.2.1. ;Cuales son las (categorias / areas / tematicas educativas) en las
que se aplica el Learning Analytics

Tabla 3: (categorias / areas / tematicas educativas) en las que se aplica el Learning
Analytics

P Papers sobre Learning Analytics en los que se apliquen herramientas de analisis,
encontrados en las principales bases de datos bibliograficas en los ultimos 5

afios.

I (categorias / areas / tematicas educativas) encontrados en los papers que aplican

Learning Analytics en niveles de educacién media y superior.

C No se aplica
0 Cuadro de (categorias / dreas / tematicas educativas) detectadas en los papers
analizados.

T 5 ultimos afios, desde junio 2013 hasta junio 2017

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca
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4.2.2. ;Cuales son las (técnicas / métodos) de analisis que aplica Learning
Analytics en sus (categorias / areas / tematicas educativas)?

Tabla 4: (técnicas / métodos) de analisis que aplica Learning Analytics en sus
(categorias / areas / tematicas educativas)

P Documentos sobre Learning Analytics en los que se apliquen herramientas de
analisis, encontrados en las principales bases de datos bibliograficas en los

ultimos 5 afios.

I (técnicas / métodos) encontrados en los documentos que aplican Learning

Analytics en niveles de educacién media y superior.

C No se aplica

0 Cuadro de (técnicas / métodos) detectados en los Documentos analizados.

T 5 ultimos afios, desde junio 2013 hasta junio 2017

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca

4.2.3. ;Cual es el (papel / objetivo / propdsito / problema) educativo en
la utilizacion de Learning Analytics en sus (categorias/areas/
tematicas educativas)?

Tabla 5: (papel / objetivo / propdsito / problema) educativo en la utilizacion de Learning
Analytics en sus (categorias/areas/ tematicas educativas)

P Documentos sobre Learning Analytics en los que se apliquen herramientas de
analisis, encontrados en las principales bases de datos bibliograficas en los ultimos

5 afios.

I (papel / objetivo / propédsito / problema) encontrados en los documentos que

aplican Learning Analytics en niveles de educaciéon media y superior.

C No se aplica
0 Cuadro de (papel / objetivo / propdsito / problema) detectados en los documentos
analizados.

T 5 ultimos afos, desde junio 2013 hasta junio 2017

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca
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4.2.4. ;Cudles son las tendencias en la aplicacion de Learning Analytics?

Tabla 6: Tendencias en la aplicaciéon de Learning Analytics

P Papers sobre Learning Analytics en los que se apliquen herramientas de
analisis, encontrados en las principales bases de datos bibliograficas en los

altimos 5 afios.

I Tendencias encontradas en los papers que aplican Learning Analytics en

niveles de educacién media y superior.

C No se aplica
0 Cuadro de tendencias detectadas en los papers analizados.
T 5 ultimos afios, desde junio 2013 hasta junio 2017

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca

4.2.5. Tipo de datos: Numéricos (binarios, enteros, reales) o atributos,
cantidad de variables y datos (;son masivos?)

Tabla 7: Tipo de datos: Numéricos (binarios, enteros, reales) o atributos, cantidad de
variables y datos

P Papers sobre Learning Analytics en los que se apliquen herramientas de
analisis, encontrados en las principales bases de datos bibliograficas en los

ultimos 5 afios.

I Tipo de datos y determinacion si son masivos o no lo son, encontrados en los

papers que aplican Learning Analytics en niveles de educacién media y

superior.
C No se aplica
0 Cuadro sobre el tipo de datos y si son 0 no masivos

T 5 ultimos afios, desde junio 2013 hasta junio 2017

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca
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4.3. Buscadores Utilizados

Con el objetivo de encontrar publicaciones referentes a Learning Analytics, se empleé los
siguientes buscadores cientificos: Scopus, ebsco, wos, proquest, leee, acm, google
académico, rraae, cengage learning, taylor francis, ICYT, eric, Dialnet.

En los cuales, encontramos los siguientes resultados, ademas, es necesario mencionar que

la tematica a buscar es Learning Analytics.

4.3.1 SCOPUS

En este buscador se identifico 2174 papers: (www.scopus.com)
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4.3.2. EBSCO

En este buscador se identificé 597 papers: (http://search.ebscohost.com/)
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Figura 11: EBSCO
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4.3.3. WOS

En este buscador se identificé 1377 papers: (http://www.fecyt.es)
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4.3.4. PROQUEST

En este buscador se identifico 1461 papers: (http://search.proquest.com/)
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4.3.5. IEEE

En este buscador se identificé 442 papers:

(http://ieeexplore.ieee.org/search/advsearch.jsp)
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4.3.6. ACM

En este buscador se identific6 690 papers: (http://dl.acm.org/)
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4.3.7. GOOGLE

En este buscador se identifico 2560 papers: (https://scholar.google.es/)

Figural9: GOOGLE ENDNOTE
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4.3.8. RRAAE

En este buscador se identific6 3 papers: (http://rraae.org.ec/)

Figura 21: RRAAE ENDNOTE
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4.3.9. CENGAGE LEARNING

En este buscador se identificé 168 papers:

http://infotrac.galegroup.com/default/puce cons

Figura 23: CENGAGE LEARNING ENDNOTE
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4.3.10. TAYLOR FRANCIS

En este buscador se identifico 292 papers:

(http://www.tandfonline.com/action/doSearch?AllField=Learning+analytics)
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Figura 24: TAYLOR FRANCIS ENDNOTE
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Figura 25: TAYLOR FRANCIS
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4.3.11. ICYT

En este buscador se identific6 0 papers: (http://bddoc.csic.es:8080)

Figura 26: ICYT ENDNOTE
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Elaborado por: Wilfrido Vaca
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4.3.12. ERIC

En este buscador se identificé 410 papers:

Figura 28: ERIC ENDNOTE
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Figura 29: ERIC
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4.3.13. DIALNET

En este buscador se identificé 25 papers: (https://dialnet.unirioja.es)

Figura 12: DIALNET ENDNOTE
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Elaborado por: Wilfrido Vaca

4.3.14. SCIELO

En este buscador se identificé 8 papers: (https://search.scielo.org)

Figura 31: SCIELO ENDNOTE
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https://search.scielo./

Figura 13: SCIELO
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Tabla 8: Resumen de papers en distintos buscadores

ANO | 2012 2013 2014 2015 2016 2017 TOTAL
BUSCADOR
SCOPUS 103 195 304 388 555 629 2174
EBSCO 16 49 61 121 147 203 597
WwosS 22 88 153 250 435 429 1377
PROQUEST 121 260 353 479 239 9 1461
IEEE 15 34 85 83 100 125 4472
ACM 59 69 106 121 152 183 690
GOOGLE 225 237 401 449 598 650 2560
RRAAE 0 0 0 0 1 2 3
CENGAGE LEARNING 36 34 30 57 20 0 168
TAYLOR FRANCIS 9 27 29 42 49 89 245
ICYT 7 3 8 10 9 2 39
ERIC 19 21 18 32 14 90 194
RESEARCH GATE 0 0 0 0 0 0 0
ACADEMIA.EDU 0 0 0 0 0 0 0
SCIELO 0 0 0 0 0 0 0
DIALNET 1 1 6 4 2 11 25

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote

4.4. Cadena de bisqueda

Una vez identificados los papers, se procedi6 a seleccionarlos en base a criterios, asi como

el afio de investigaciéon como se muestra:

1. ;Cuales son las (categorias / areas / tematicas educativas) en las que se
aplica el Learning Analytics?

(“Learning Analytics” AND categories) OR (Learning analytics” AND areas) OR
(“learning analytics” AND “educational themes”), YEAR: 2012 - 2017
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2. (Cuales son las (técnicas / métodos) de andlisis que aplica Learning Analytics
en sus (categorias / areas / tematicas educativas)?

(“Learning Analytics” AND technic) OR (Learning analytics” AND method), YEAR:
2012 - 2017

3. (Cual es el (papel / objetivo / propdsito / problema) educativo en la
utilizacion de Learning Analytics en sus (categorias/areas/ tematicas
educativas)?

(“Learning Analytics” AND objective) OR (Learning analytics” AND problem) OR
(Learning analytics” AND utilization), YEAR: 2012 - 2017

4. ;Cudles son las tendencias en la aplicacion de Learning Analytics?
(“Learning Analytics” AND trends), YEAR: 2012 - 2017

5. Tipo de datos: Numéricos (binarios, enteros, reales) o atributos, cantidad de
variables y datos (;son masivos?)
(“Learning Analytics” AND data) OR (Learning analytics” AND variable) OR
(Learning analytics” AND ” mass data”), YEAR: 2012 - 2017

4.5. Concepto de Datos Masivos

Los datos masivos son informaciones condensadas de estructuras complejas donde
los procesos interactian sistematicamente segun (Tony 2016), y a la vez se relacionan el
volumen, la velocidad y la variedad de datos. Entendiéndose por volumen a la cantidad
de datos que se disponen, la velocidad es el tiempo en que se recopila y procesa el
volumen da datos, y la variedad son las diferentes fuentes de las que procede los tipos

de datos.

4.5.1. SELECCION DE PAPERS

Los papers fueron seleccionados en Google Academics, de la siguiente manera:
“learning analytics” and “data rate”, 27 papers encontrados

“learning analytics” and “mass data”, 30 papers encontrados

“learning analytics” and “variety data”, 23 papers encontrados

Los archivos fueron referenciados con Endnote
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4.6. Creacion de grupos inteligentes

4.6.1. Smart groups

Con la finalidad de identificar los articulos que servirdn en esta investigacion se crea
grupos inteligentes basados en palabras claves que permitiran realizar una bisqueda mas

explicita, esta se efectuara en ENDNOTE.

Se identifica las palabras de las cadenas de bisqueda y se crea los grupos inteligentes

1. ;Cudles son las (categorias / areas / tematicas educativas) en las que se

aplica el Learning Analytics?

(“Learning Analytics” AND categories) OR (Learning analytics” AND areas) OR
(“learning analytics” AND “educational themes”), YEAR: 2012 - 2017

2. (;Cuales son las (técnicas / métodos) de analisis que aplica Learning Analytics

en sus (categorias / areas / tematicas educativas)?

(“Learning Analytics” AND technic) OR (Learning analytics” AND method), YEAR:
2012 - 2017

3. (Cudl es el (papel / objetivo / propédsito / problema) educativo en la
utilizacion de Learning Analytics en sus (categorias/areas/ tematicas

educativas)?

(“Learning Analytics” AND objective) OR (Learning analytics” AND problem) OR
(Learning analytics” AND utilization), YEAR: 2012 - 2017

4. ;Cuadles son las tendencias en la aplicacion de Learning Analytics?

(“Learning Analytics” AND trends), YEAR: 2012 - 2017
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5. Tipo de datos: Numéricos (binarios, enteros, reales) o atributos, cantidad de

variables y datos (;son masivos?)

(“Learning Analytics” AND data) OR (Learning analytics” AND variable) OR
(Learning analytics” AND” mass data”), YEAR: 2012 - 2017

Se realiza Smart groups de las palabras de cadenas de busquedas manifestadas

anteriormente, se obtuvo el siguiente resultado:

4.6.2. CATEGORIES: 24 resultados

Figura 33: Categorias ENDNOTE
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4.6.3. AREAS: 65 resultados

Figura 34: Areas ENDNOTE
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4.6.4. EDUCATIONAL THEMES: 0 RESULTADOS
Figura 35: Educational Themes ENDNOTE
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4.6.5. TECHNIC: 83 RESULTADOS

Figura 14: Technic ENDNOTE
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4.6.6. METHOD: 485 RESULTADOS
Figura 3715: Method ENDNOTE
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4.6.7. OBJECTIVE: 95 RESULTADOS

Figura 38: Objective ENDNOTE
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4.6.8. PROBLEM: 226 RESULTADOS
Figura 3916: Problem ENDNOTE
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4.6.9. UTILIZATION: 14 RESULTADOS

Figura 40: Utilization ENDNOTE
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4.6.10. TRENDS: 57 RESULTADOS
Figura 41: Trends ENDNOTE
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4.6.11. DATA: 1234 RESULTADOS

Figura 42: Data ENDNOTE
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4.6.12. VARIABLE: 65 RESULTADOS
Figura 43: Variable ENDNOTE
-
[ - I » ltene s Lansy et TR —
R AL o OB 45 o = N y Al %) A Mo * 2 eede Tewrh Perwl
% R SRt o M (A
My Lbewy - Optone + [ —" Clnass Coe [Clowsnnam | Wotwenis Pees S dtaned WOk -
= LU treex T < - »
B¢ {aatonr Certwes 5| +i - )
P AT o | (4 1™ W centan: [ o 10| Tvme e o0 PO Mt 16 1o sefomtrnce
Bjuetin g | | dnd | the Cerlwed [ B
T Trun T .
o § Ashor - Trn Lty LT
- Wy Grien . "
.
£ camegermt 2 @ "
€ des e | ®
.
Chenemonimores B | o T v B
A s dats ™le . 3
O ey e —
O yenee . < | Fonid 4
B pectionn e
O tcivne ux | ® = .
o 1@ WeYies [ToguT] | e Cosome+| M ime [ vk
Py ®  Wdvaal
O ussaten ™l  miei <
L vwntde (0 Pikal St 217 Anceph Ieurvivg eyt ricen - The obligation to at ™ |
L I 2% (@ Delwits K 2 2017 Trabley moode with Ned DN "’
© B M 2018 ey ea iy wed beariing e exhoathnd & - - -
R ® ghtS bk 2013 wuntrs in
®  Dracluec I X 2015 Devical wd priuacy kuser in the applicason of bearming suheio -
. Fyvm A 016 FON comeneratinms b Mee oot ol sy athen of Dhe wmis sy critie ol el -
o Pmdo A Hento 2016 Laplering the seletion Sctween Sef rogulesion, Oninw acthathen, and scadamis . -
®  Diea s Nbi 2017 9 0 Loarning Arolytic Mg - [
. FeinA WT AN et bue chaba ohh - A
. Dardll L Tokcka. 2013 ¥ oo and bearn better: A tood fer prameting 1eflecton sbout el Inv
Thamrry 45 o 81 refesones 0 Gene (R Nettmees 18 Bina -

Fuente: Wilfrido Vaca
Elaborado por: Wilfrido Vaca

56




4.6.13. MASS DATA: 0 RESULTADOS

Figura 44: Mass Data ENDNOTE
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4.7. PAPERS CON TITULO Y ANALISIS DE CADA SMART GROUP

4.7.1. AREAS

e Titulo: 2nd cross-LAK: Learning analytics across physical and digital spaces

Segun (Martinez-Maldonado 2017) dice que el aprendizaje del alumno ocurre donde

esta el alumno, en lugar de estar limitado a un tnico entorno fisico o digital.

e Titulo: Adapting an on-line tutorial tool with web analytics to incorporate

analysis of tutorial use

En el articulo de (Grout 2012) menciona ampliar un sistema de tutorial en linea
existente para comprender la experiencia del usuario con el tutorial, se consideraran

las caracteristicas de las herramientas analiticas disponibles y las caracteristicas

importantes para su uso en un contexto educativo,

57

Eion *



Titulo: Analytics through an institutional lens: Definition, theory, design, and
impact

(Pistilli 2014) menciona que Learning Analytics ha tenido un profundo efecto en la
forma en que las instituciones ven la combinacién y el uso de conjuntos de datos
multiples y su posterior andlisis en los alumnos y los instructores, ademas, insiste
que el éxito radica en la confluencia de los datos disponibles, el grado en que se

realiza el andlisis de esos datos y la consiguiente accién tomada en los resultados.

Titulo: Behavioral engagement detection of students in the wild

(Okur 2017) este documento tiene como objetivo investigar el compromiso
conductual de los estudiantes, en aulas auténticas. Propone un enfoque de dos fases:
en la Fase 1, los registros contextuales se utilizan para evaluar el uso activo de la
plataforma de contenido. Si hay un uso activo, la informacién de apariencia se utiliza
en la Fase 2 para inferir el compromiso conductual, de tal forma que la precision del
modelo propuesto, no se ve afectada porque considera diferentes grupos de

estudiantes o diferentes areas tematicas.

Titulo: Big Opportunities and Big Concerns of Big Data in Education

(Wang 2016) este articulo examina las oportunidades potenciales de usar big data
en educacién en dos areas: andlisis de aprendizaje y politica educativa y las
preocupaciones sobre la seguridad de los datos, la proteccién de la privacidad y los

limites éticos del acceso a los datos digitales personales.

Titulo: Cognitive Computing Applications in Education and Learning

(Irfan 2016) menciona que la educacion y el aprendizaje, se destacan entre muchas
areas de aplicacién de la computacidn cognitiva debido a su atractivo practico, asi
como a su desafio de investigacion. Encuentra videncia de progreso significativo en
los ultimos afios. Asi como pruebas de los esfuerzos concertados del mundo
académico y la industria para presentar algunos de estos resultados de investigacion

al publico en forma de software educativo y educativo.

Titulo: Collaboration and social networking in higher education
(Gewerc 2014) menciona que el estudio tiene como objetivo analizar la intensidad y
la relevancia de las contribuciones de los estudiantes. Utiliza herramientas de

analisis de aprendizaje con dos tipos de técnicas: analisis de redes sociales (SNA) y
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extraccion de informacidn, para medir la intensidad, la centralidad y la relevancia de

la colaboracién entre los estudiantes.

Titulo: A critique and defense of gamification

(Hung 2017) este documento proporciona una breve descripcién de la gamificacién
en la educacidn superior y analiza los hallazgos de estudios empiricos recientes,
examina sus criticas clave, asi como sus posibles contribuciones para mejorar el

disefio de la ensefianza en la educacion superior.

Titulo: Current state and future trends: A citation network analysis of the
learning analytics field

(Dawson 2014) Este documento proporciona una evaluacion del estado actual del
campo del andlisis del aprendizaje a través del andlisis de articulos y citas. A través
del andlisis de citas y el mapeo estructurado, buscamos identificar el surgimiento de
tendencias y jerarquias disciplinarias que influyen en el desarrollo del campo hasta

la fecha.

Titulo: Data mining interactions in a 3D immersive environment for real-time
feedback during simulated surgery

(Kennedy 2012) En este articulo, presenta una investigacién de como los registros
de datos digitales de las interacciones de los estudiantes dentro de un entorno 3D
inmersivo, se extraeria, modelaria y analizaria en tiempo real, para proporcionar
retroalimentacion formativa a los estudiantes mientras completan tareas

quirdrgicas simuladas.

Titulo: Digital analytics in professional work and learning

(Edwards 2016) Este articulo tiene como objetivo establecer algunos temas clave
particularmente relevantes para la comprension de la practica profesional, el
conocimiento y el aprendizaje planteados por los vinculos de big data y el c4digo de
software. Describe definiciones, formas y ejemplos de estos andlisis, sus
potencialidades y parte del impacto oculto, y luego presenta problemas para

investigadores y educadores.

Titulo: Editorial: Learning design, teacher inquiry into student learning and

learning analytics: A call for action
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(Mor 2015) Este articulo trata de: el disefio de aprendizaje, la investigacién del
docente y el analisis de aprendizaje. Dentro de este circulo, el analisis de aprendizaje
ofrece un poderoso conjunto de herramientas para la investigaciéon docente, que se
retroalimentan en un disefio de aprendizaje mejorado. El disefio de aprendizaje
proporciona una estructura semantica para el analisis, mientras que la investigacion

del docente define preguntas significativas para analizar.

Titulo: Educational data mining and learning analysis

(Mishra 2017) Este documento manifiesta que, para identificar la mineria de datos
educativos, la agrupacién se empleara en el mismo. Como se necesita improvisar el
rendimiento, asi como la inejecuidad de los modelos obtenidos. Se ha utilizado 84
datos de estudiantes de pregrado y se ha agrupado a los estudiantes de acuerdo con
sus notas finales que lograron en el curso. El resultado muestra que la claridad del
modelo especifico es mucho mejor que el modelo general y que la inejecuidad del

modelo también, aumenta.

Titulo: Educational data mining and learning analytics

(Baker 2014) . Este documento se centra en el estudio de metodologias como
andlisis de aprendizaje (AL) y mineria de datos educativos (EDM). Menciona las
similitudes compartidas y las diferencias importantes, se descubriria patrones que
ocurren solo en un numero pequeio de estudiantes o solo esporadicamente; se
investigaria como los diferentes estudiantes eligen usar diferentes recursos de
aprendizaje y obtener diferentes resultados, asi como un andlisis minucioso de los

fend6menos que ocurren durante largos periodos de tiempo.

Titulo: An elephant in the learning analytics room - The obligation to act

(Prinsloo 2017) En este articulo explora la base moral y legal de la obligacién de
actuar en el analisis de datos de estudiantes. La obligacion de actuar implica no solo
la proteccién de la privacidad de los alumnos y la recopilacién ética, analisis y uso de
los datos de los estudiantes, sino también, la asignacién efectiva de recursos para
garantizar intervenciones apropiadas y efectivas para aumentar la ensefianza y el
aprendizaje efectivo. Examina cémo la recopilacion y el analisis de los datos de los
estudiantes, se relacionan tanto con la disponibilidad de recursos como con la

voluntad de actuar y con la obligacion de actuar.
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Titulo: Enabling integrated data mining analysis in moodle with FlexEDM

(De Freitas 2017) En este documento, menciona el marco FlexEDM para crear una
herramienta de mineria de datos que integra y realiza andlisis dentro del sistema de
gestion de aprendizaje (LMS) de Moodle. Este documento, se basa en el trabajo
previo de los autores que propusieron el marco, FlexEDM, que permite a los
desarrolladores crear un entorno de mineria de datos que sea flexible al nivel de

conocimiento y habilidad del educador.

Titulo: Enhancing teaching and learning through educational data mining and
learning analytics: An issue brief

(Bienkowski 2014) Este informe tematico estd destinado a ayudar a los
responsables de las politicas y a los administradores a comprender como se han
aplicado, y se aplicaria, los andlisis y la mineria de datos para la mejora educativa. En
la actualidad, la mineria de datos educativos tiende a centrarse en el desarrollo de
nuevas herramientas para descubrir patrones en los datos. El analisis de
aprendizaje, al menos tal como se lo compara actualmente con la mineria de datos,
se enfoca en la aplicacidn de herramientas y técnicas a mayores escalas, como en los

cursos y en las escuelas e instituciones postsecundarias.

Titulo: Epistemology, pedagogy, assessment and learning analytics

(Knight 2013) Este documento discute sobre por qué se implementaria diferentes
herramientas de LA, lo relaciona con un constructo de ejemplo, creencias
epistémicas, creencias acerca de la naturaleza del conocimiento, para lo cual, el
analisis basado en la teoria sociocultural pragmatica podria estar bien ubicado para

explorar.

Titulo: Ethical and privacy issues in the application of learning analytics

(Drachsler 2015) Este taller interactivo tiene como objetivo crear conciencia sobre
cuestiones importantes de ética y privacidad. También, se usara para desarrollar
soluciones practicas para avanzar en la aplicacion de tecnologias de Learning
Analytics, asi como también, se pretende comprender los problemas con mayor
claridad y encontrar formas de superar los problemas y desafios de investigacion
relacionados con aspectos éticos y de privacidad de la practica de Learning

Analytics.
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Titulo: Ethical considerations in the practical application of the unisa socio-
critical model of student success

(Fynn 2016) Este documento tiene como objetivo discutir la ética, los valores y los
argumentos morales que giran en torno al uso de big data, utiliza una demostracion

practica de andlisis de aprendizaje aplicada en Unisa.

Titulo: Exploring the relation between Self-regulation, Online activities, and
academic performance: A case study

(Pardo 2016) El documento menciona que perfilar significa agrupar usuarios
similares en categorias que usan caracteristicas sobresalientes. Estas categorias se
usarian para ofrecer experiencias a grupos de usuarios o para hacer
recomendaciones a los usuarios y adaptaciones a cdmo funciona un sistema. Hace
referencia a ejemplos que sugieren que las acciones de mineria de datos y analisis
son siempre automaticas, pero que con menor frecuencia. Ademas, hacer visibles las
actividades de aprendizaje y evaluacién de los alumnos abre la posibilidad de que
los alumnos desarrollen habilidades para controlar su propio aprendizaje y para ver

directamente coémo su esfuerzo mejora su éxito.

Titulo: Facilitating Scientometrics in Learning Analytics and Educational Data
Mining - The LAK Dataset

(Dietze 2017) El documento menciona al conjunto de datos Learning Analytics and
Knowledge (LAK) que representa un corpus sin precedentes que expone una
coleccion casi completa de recursos bibliograficos para una disciplina de
investigacion especifica, concretamente las areas conectadas de Learning Analytics y
Educational Data Mining. Cubre mas de cinco afios de literatura cientifica de las
conferencias y revistas mas relevantes, el conjunto de datos proporciona datos
vinculados sobre metadatos bibliograficos, asi como el texto completo del cuerpo del

documento.

Titulo: A feedback model for data-rich learning experiences

(Pardo 2017) Este documento presenta un modelo para reconceptualizar los
comentarios en experiencias de aprendizaje ricas en datos. Reconoce la presencia de
algoritmos para analizar y predecir el comportamiento del alumno y propone una
visién integrada entre estos elementos como parte del proceso de retroalimentacion
y los aspectos convencionalmente presentes en los modelos anteriores. Esta nueva

conceptualizacién ofrece a los instructores, disefiadores e investigadores un marco
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para formular procesos de retroalimentacién en escenarios con captura de datos
integral, al tiempo que mantiene una conexién sélida con teorias educativas bien

establecidas.

Titulo: Feeler: Feel good and learn better: A tool for promoting reflection
about learning and Well-being

(Durall 2013) En este articulo se presenta Feeler, una herramienta de disefio en
progreso para la visualizacion del rendimiento del aprendizaje y el bienestar con el
objetivo de fomentar la reflexién y la conciencia. El proyecto combina dos areas
actualmente prometedoras, como Personal Informatics y Learning Analytics, para
alentar a los alumnos a reflexionar sobre su estilo de vida y su impacto en sus

capacidades de aprendizaje.

Titulo: From data sharing to data mining: A collaborative project to create
cyber-infrastructure to support and improve design based research in the
learning sciences

(Hackbarth 2013) El objetivo de este taller es organizar y sintetizar las ideas de un
equipo de investigadores de una variedad de campos en una infraestructura basada
en la web para apoyar la investigacién basada en el disefio (DBR). Este trabajo es
apoyado por una subvenciéon NSF. Esta sera la primera oportunidad para que los
miembros seleccionados del equipo colaboren en un disefio de sistema que, se
desarrollard y probara en version beta en las siguientes etapas del proyecto de

subvencion.

Titulo: A handwriting recognition system for the classroom

(Gross 2015) Este documento menciona un sistema de reconocimiento de escritura
para el aula El sistema de soporte para educadores Xerox Ignite ™ (en adelante,
simplemente como Ignite ™) es un flujo de trabajo de recopilacién, analisis y
visualizacion de datos y una solucién de software para ayudar a los educadores de

K-12.

Titulo: Identifying how PELARS-project can support the development of new
curriculum structures in engineering education

(Friesel 2016) En este articulo describe la propuesta para mejorar la educacion
analitica con escenarios practicos, experimentales y basados en proyectos. Ademas,

se describe como se identific6 areas curriculares dentro de la educacién de
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ingenieria en dos universidades participantes: la Universidad Técnica de Dinamarca,
Dinamarca y la Universidad de Craiova, Rumania. Esta es la base para la

identificacion de los juegos de herramientas PELARS adecuados.

Titulo: Information and Communication Technology in Education-Current
Trends

(Milkova 2016) El documento esta dirigido a los enfoques actuales hacia el uso de la
tecnologia de la informacién y la comunicacién en la educacién. Hoy en dia el uso de
las computadoras en la educacion, se presenta sobre la base de una vision general y
una encuesta de las investigaciones presentadas en la reciente conferencia
Computers in Education organizada por la Sociedad de Asia-Pacifico para
Computadoras en Educacién. Aqui se discuten las ultimas investigaciones:
aprendizaje colaborativo y personalizado apoyado por computadora, aprendizaje
continuo, nivel de atencién y eficiencia de aprendizaje, andlisis de aprendizaje,
aplicacion de tecnologias educativas innovadoras en educacién STEM y aprendizaje

en linea basado en juegos en la educacion escolar.

Titulo: Integrating learning analytics in an educational MMORPG for computer
programming

(Malliarakis 2014) En este documento, se propone un marco que guiara la
incorporacién de mecanismos de andalisis de aprendizaje en la educaciéon de
programacion de computadoras. Demuestra este proceso a través de la
implementacién del marco en un juego de rol en linea multijugador masivo

educativo que hemos desarrollado para el dominio.

Titulo: Interactive surfaces and learning analytics: Data, orchestration aspects,
pedagogical uses and challenges

(Roberto 2016) Este articulo presenta un analisis de la investigacion actual que
explora Learning Analytics asociado con el uso de dispositivos de superficie.
Utilizamos un marco para analizar las experiencias de primera mano, y el pequefio
numero de implementaciones relacionadas de acuerdo con cuatro dimensiones: los
aspectos de orquestacidn involucrados; las fases de la practica pedagégica que son

compatibles; los actores objetivo; y los niveles de iteracion del proceso de LA.

Titulo: Introduction to the Special Issue on Learning Analytics
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(Haythornthwaite 2013) Este documento menciona la introduccién al ndmero
especial sobre Learning Analytics.La introduccién proporciona ejemplos de areas y
partes interesadas educativas que reciben servicios de iniciativas de andlisis del
aprendizaje y se beneficiaria de ellas, hace referencia en todos los articulos de este

numero especial.

Titulo: Invideo—a novel big data analytics tool for video data analytics and its
use in enhancing interactions in cybersecurity online education

(Wang 2014) En este articulo, se presenta un sistema novedoso en video inVideo
para analisis de datos de video y su uso en el analisis de aprendizaje a medida que el
campo, se esfuerza hacia nuevas culturas de aprendizaje en el ambito digital que
involucran grandes cantidades de datos de video en MOOC. inVideo es capaz de
analizar el contenido de video automaticamente sin la necesidad de la visualizacion

inicial por parte del ser humano.

Titulo: It's about time: 4th international workshop on temporal analyses of
learning data

(Knight 2015) Este taller, el cuarto de una serie sobre el andlisis temporal del
aprendizaje, proporciona un punto focal para que los investigadores de andlisis
consideren los problemas y los enfoques de la temporalidad en Learning Analytics.
Los conjuntos de datos de LA estan repletos de datos temporales de grano fino: clics
de secuencias; registros de chat; historias de edicién de documentos (por ejemplo,
wikis, etherpads); seguimiento de movimiento (seguimiento ocular, Microsoft
Kinect), y asi sucesivamente. Sin embargo, el area emergente del analisis temporal
presenta desafios técnicos y tedricos para la apropiacion de técnicas adecuadas y la

interpretacion de los resultados en el contexto del aprendizaje.

Titulo: Learner enhanced technology: Can activity analytics support
understanding engagement a measurable process?

(Ballard 2016) el proposito de este documento es proponer un modelo conceptual
de participacion, apropiado del marketing en redes sociales, como un marco de
creacion de sentido para comprender el compromiso como un proceso medible a
través del desarrollo de perfiles de participacion. Este documento posicionara el
compromiso como un proceso sociocultural y adoptara una metodologia basada en
la Teorfa de la Actividad demostrada a través de un analisis de escritorio de los

datos de VLE de un colegio de educacién superior. Ademas, se pretende que el
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enfoque ofrezca un modelo generalizable que pueda ser adoptado por las
instituciones que planean medir el compromiso o desarrollar perfiles de actividad

del alumno.

Titulo: Learning analytics and spelling acquisition in German - Proof of
concept

(Ebner 2017) El objetivo de este articulo es describir la arquitectura del sistema
basado en la web y una prueba de concepto mediante la evaluacién de 60 ensayos.
Ademas, se proporciona informacién béasica relevante para comprender mejor el

complejo desarrollo interdisciplinario.

Titulo: Learning analytics and spelling acquisition in German-a first prototype
(Ebner 2016) El objetivo de este articulo es presentar una plataforma de
capacitacion basada en la web para alumnos de escuelas primarias que luchan con la
adquisicién de la ortografia alemana. El objetivo es la mejora en sus competencias
de escritura y ortografia. En combinacién con Learning Analytics, se espera que la
plataforma brinde una visién mas profunda del proceso de adquisicion de ortografia.
Ademas, los aspectos de Learning Analytics ayudaran a desarrollar la plataforma,

mejorar los ejercicios y proporcionar mejores materiales a largo plazo.

Titulo: Learning analytics: Drivers, developments and challenges

(Ferguson 2012) Este documento trata sobre Learning Analytics: controladores,
desarrollos y desafios, hace referencia a la analitica del aprendizaje es un area
importante de aprendizaje potenciado por la tecnologia que ha surgido durante la
ultima década. Ademas, se centra en las relaciones entre el analisis de aprendizaje, la

mineria de datos educativos y el analisis académico.

Titulo: Learning analytics: Envisioning a research discipline and a domain of
practice

(Siemens 2012) Este documento presenta una vision integrada y holistica para
avanzar en Learning Analytics como una disciplina de investigacién y un dominio de
practicas. Las posibles areas de colaboracién y superposicion, se presentan con la
intencién de aumentar el impacto de los analisis en la ensefianza, el aprendizaje y el

sistema educativo.
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Titulo: Learning Fractions by Splitting: Using Learning Analytics to Illuminate
the Development of Mathematical Understanding

(Martin 2015) El trabajo presentado trata del aprendizaje de fracciones mediante
divisién: uso de Learning Analytics para iluminar el desarrollo de la comprension
matematica, aqui utiliza métodos con datos de registro detallados de un juego de
fracciones en linea para analizar cémo la division (es decir, la particién de un todo
en partes de igual tamafio) afecta el aprendizaje. Ademas, al observar los tipos de
transiciones posibles entre la categorizacion temprana de grupos de estudiantes y la
posterior categorizacion de grupos, descubrimos que algunos tipos de transiciones

eran mas beneficiosos para el aprendizaje que otros.

Titulo: Lea's box: Practical competence-oriented learning analytics and open
learner modeling

(Kickmeier-Rust 2016) Este documento habla del proyecto LEA BOX tiene como
objetivo desarrollar una plataforma web practica que aloje herramientas para un
enfoque basado en la teoria de Learning Analytics y que ofrezca herramientas para

abrir y negociar modelos de aprendizaje.

Titulo: Measuring and Enhancing the Student Experience

(Shah 2016) El libro denominado Medir y mejorar la experiencia del estudiante
proporciona ideas sobre como las medidas de la experiencia del estudiante podrian
usarse para informar las mejoras en el nivel institucional, del curso, de la unidad de
estudio y del docente. Se basa en una década de investigaciéon y puntos de vista de
profesionales sobre formas de mejorar el disefio, la conducta, el andlisis, la
presentacion de informes y el cierre de la informaciéon de los comentarios de los

estudiantes.

Titulo: Measuring learning outcomes effectively in smart learning
environments

(Yassine 2016) Este documento sugiere las principales caracteristicas, que se
tendria en cuenta al desarrollar la herramienta de analisis de aprendizaje para
medir y evaluar cualquier resultado de aprendizaje del curso. Asi como demuestra la
relacion entre entornos de aprendizaje inteligentes, resultados de aprendizaje y

analisis de aprendizaje.

67



Titulo: Mining individual learning topics in course reviews based on author
topic model

(Liu 2017) Este documento tiene como objetivo extraer y analizar la informacion del
tema oculto en los datos de revisiones no estructuradas en MOOC. Se propone un
modelo de tema de autor novedoso basado en una idea de aprendizaje no
supervisada para extraer los temas de aprendizaje para cada alumno. De acuerdo
con los resultados experimentales, analizaremos y enfocaremos los intereses de los
estudiantes, lo que facilita una recomendacidén mas personalizada del curso y mejora

la calidad de los cursos en linea.

Titulo: Mining interactions in immersive learning environments for real-time
student feedback

(Kennedy 2013) En este articulo, se presenta una investigacién de cémo los
registros de datos digitales de las interacciones de los estudiantes dentro de un
entorno 3D inmersivo, se extraeria, modelaria y analizaria, para proporcionar
retroalimentaciéon formativa en tiempo real a los estudiantes mientras completan
tareas quirargicas simuladas. Se discuten los problemas que surgieron en esta

investigacion, asi como las areas de investigacion y desarrollo.

Titulo: Mobile learning: Open topics, concept and design of a learning
framework

(Stylianidis 2015) Este articulo habla sobre las tecnologias interactivas de
comunicacion movil y aprendizaje, IMCL 2015. El acceso generalizado a los
dispositivos moviles y la oportunidad de aprender independientemente del tiempo y
el lugar hacen que el aprendizaje mdvil sea una herramienta importante para el
aprendizaje permanente. Sin embargo, m-Learning todavia estd en pafales y se
realizarfa grandes esfuerzos para investigar las posibilidades de un cambio de
paradigma educativo de los enfoques tradicionales de ensefianza adaptables para el
aprendizaje adaptativo y personalizado, que se ofreceria a través de dispositivos

moviles.

Titulo: Mobile solution for better reading instruction in rural Africa

(Ojanen 2015) Este documento estd basado en GraphoGame Teacher Training
Service que es una solucion basada en dispositivos méviles para proporcionar a los
docentes una formaciéon pedagoégica cientificamente validada en instrucciéon de

lectoescritura. El andlisis de aprendizaje de GraphoGame muestra que tanto los
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nifios como sus padres mejoraron sus habilidades de lectura de palabras. Los nifios
que jugaron GraphoGame, se desempefaron mejor que sus compaferos de clase
que no tocaron en la prueba de conocimiento de sonido de letras de EGRA al final de
la intervencién. Los docentes, padres e hijos estaban motivados para utilizar
herramientas de alfabetizaciéon basadas en las TIC y sus niveles de alfabetizacion

muestran una gran demanda de servicios de apoyo para la alfabetizacion.

Titulo: Monitoring technologies in Suricata model for the formal and informal
learning areas

(Dominguez-Rodriguez 2015) Este articulo intenta explicar los resultados de una
investigacion sobre el modelo Suricata, propicio para el andlisis y la visualizacién de
los resultados en un entorno de aprendizaje formal e informal. Para el entorno
formal, se analiza un curso basico de informatica en la Facultad de Traductores e

Intérpretes.

Titulo: The MOOC and learning analytics innovation cycle (MOLAC): A
reflective summary of ongoing research and its challenges

(Drachsler 2016) El articulo trata de la interaccion entre el analisis de aprendizaje y
los cursos en linea abiertos masivos (MOOC) y proporciona un marco conceptual
para ubicar la investigacion en curso en el MOOC y el ciclo de innovacion de analisis
de aprendizaje (marco MOLAC). El marco MOLAC esta organizado en tres niveles: en
el nivel micro, las actividades de recopilacion y analisis de datos, se centran en la
reflexién individual y la prediccion individual. El articulo propone cuatro areas de
actividades futuras que son necesarias para habilitar el marco MOLAC. Estas son la
estandarizacion de la descripcion del disefio educativo de los MOOC, las
instalaciones para el intercambio de datos entre las instituciones, la formulacién
conjunta de politicas y directrices éticas y, por ultimo, pero no menos importante,

los enfoques de evaluacion estandarizados.

Titulo: The potential use of neurophysiological signals for learning analytics

(Ninaus 2014) El documento habla sobre el uso potencial de senales
neurofisiologicas para Learning Analytics. LA es un campo muy prometedor para
mejorar la educacidn, la ensefanza y el aprendizaje mediante la recopilacion de
datos de usuarios en juegos serios. Sin embargo, la investigacién sobre el uso de
rastros fisioldgicos en el andlisis de aprendizaje es escasa. Por lo tanto, en este

estudio exploratorio empirico, utilizamos la espectroscopia de infrarrojo cercano
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funcional para examinar si las mediciones neurofisiolégicas, ayudaria a identificar si

un usuario aprende durante un juego simple.

Titulo: A reference model for learning analytics

(Chatti 2012) En este documento, se investiga las conexiones entre LA y estos
campos relacionados. Describimos un modelo de referencia para AL basado en
cuatro dimensiones, a saber, datos y entornos (;qué?), Partes interesadas (;quién?),
Objetivos (;por qué?) Y métodos (;cdmo?). Luego revisamos publicaciones recientes
sobre LA y sus campos relacionados y las asignamos a las cuatro dimensiones del
modelo de referencia. Ademas, identificamos varios desafios y oportunidades de

investigacion en el area de Los Angeles en relacién con cada dimensién.

Titulo: Review of computer-based assessment for learning in elementary and
secondary education

(Shute 2017) En este documento, se revisa la evaluacién basada en computadora
para el aprendizaje (CBAfL), en educacién primaria y secundaria, como una forma
viable de fusionar la instruccién y la evaluacién de las competencias en desarrollo de
los estudiantes. Se proporcionan ejemplos de estudios de investigaciéon por
categoria. Los resultados muestran que el uso de CBAfL en el aula, a través de
Internet o integrado en un juego generalmente mejora el aprendizaje y otros
resultados en una variedad de areas de contenido (por ejemplo, biologia,
matematica y programacién). Una conclusién es que la retroalimentacion, para ser
mas beneficiosa para el aprendizaje, no seria demasiado compleja y usaria para que

sea efectiva.

Titulo: Serious games in tertiary education: A case study concerning the
comprehension of basic concepts in computer language implementation
courses

(Rodriguez-Cerezo 2014) Este documento describe a evaluadores, un sistema para
el desarrollo de juegos educativos serios orientados a cursos introductorios de
implementacion de lenguaje de computadora similares a los incluidos en el curriculo
terciario de Informatica. Los evaluadores permiten a los instructores generar juegos
a partir de colecciones de ejercicios que abordan conceptos basicos sobre el disefio y
la implementacién de lenguajes de programacion (en particular, el procesamiento
de lenguajes artificiales de acuerdo con el modelo de gramaticas de atributos). Al

jugar los juegos generados, los estudiantes aprenden interactivamente los
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fundamentos del proceso de evaluacién semdantica detrds de las gramadticas de

atributos.

Titulo: Smart environments and analytics on video-based learning

(Giannakos 2016) El documento habla a cerca de un taller internacional de entornos
inteligentes y andlisis en el aprendizaje basado en video (SE @ VBL) tiene como
objetivo conectar los esfuerzos de investigacién en el aprendizaje basado en video
con entornos y analisis inteligentes para crear sinergias entre estos campos. El
objetivo principal es construir una comunidad de investigacién en torno a la

interseccion de estas areas tematicas.

Titulo: SMILI: A Framework for Interfaces to Learning Data in Open Learner
Models, Learning Analytics and Related Fields

(Bull 2016) ;El SMILI? (Modelos de estudiantes que invitan al alumno) El marco de
modelo de aprendizaje abierto, se cred para proporcionar una imagen coherente de
las diversas y diversas formas de modelos de aprendizaje abierto (OLM). ;El objetivo
era para SMILI? proporcionar a los investigadores una forma sistemdtica de
describir, comparar y criticar los OLM. Este documento presenta una version
revisada y mas simple de SMILI. junto a la version original. En ambos casos, hay
categorias adicionales para abarcar nuevas tendencias, que se aplicaria, omitiria o

sustituiria segin sea necesario.

Titulo: Spiral me to the core: Getting a visual grasp on text corpora through
clusters and keywords

(Scheffel 2014) este documento trata sobre obtener una comprension visual de los
corpus de texto a través de clisteres y palabras clave. La cantidad de literatura
dentro de un dominio de investigacién es cada vez mayor, por lo que es dificil
mantenerse al tanto de todo. Obtener una comprensién de los temas importantes y
las areas dentro de un dominio o incluso saber por déonde empezar es a menudo
dificil y tedioso. Asi puies, este documento presenta una visualizacién, que es una
espiral de claster, que ofrece una forma rapida pero simple y sencilla de explorar el

contenido de grandes colecciones de texto.

Titulo: A Study on the Application of Big Data to the Korean College Education
System
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(Kim 2016) Este documento habla sobre un estudio de aplicacién de Big Data al
sistema educativo coreano. Big data, se refiere a datos masivos que no se
recopilarian, guardarian ni analizarian con las herramientas tradicionales de analisis
de datos. El campo del analisis del aprendizaje, que ha aparecido constantemente en
el Informe Horizon del New Media Consortium para los ultimos afios, recibe nueva
atencién con la proliferacién de Big Data. El propoésito de este estudio es examinar el
entorno para el analisis del aprendizaje, un campo de rama de big data, que se
aplicara al curriculo educativo coreano y su posibilidad, y descubrir cémo

mejorarlos.

Titulo: Support for independent learning in evolving computer science
disciplines

(Dichev 2014) Este documento aborda los desafios de la ensefianza de disciplinas
académicas de rapida evolucién y argumenta sobre la necesidad de incorporar el
aprendizaje autodirigido en areas donde el conocimiento y las habilidades cambian
rapidamente. Propone un método de ensefianza, que tiene como objetivo aumentar
el compromiso y la participacién de los estudiantes en el proceso de aprendizaje.
Para fomentar el aprendizaje autodirigido, el método propuesto aprovecha los

mecanismos de motivacidn, que se encuentran en los juegos.

Titulo: Theory-driven learning analytics and open learner modelling: The
teacher's toolbox of tomorrow?

(Kickmeier-Rust 2016) Este documento habla acerca del proyecto LEA BOX tiene
como objetivo desarrollar una plataforma web practica que aloje herramientas para
un enfoque basado en la teoria de Learning Analytics y que ofrezca herramientas

para abrir y negociar modelos de aprendizaje.

Titulo: Thoughts on recent trends and future research perspectives in big data
and analytics in higher education

(Liebowitz 2016) este articulo, se refiere a la mineria de datos educativos y el
analisis del aprendizaje, se convierten en la lengua franca para aquellas instituciones
que buscan mejorar sus habilidades estratégicas y operativas de toma de decisiones.
Para dar sentido a estos datos y mejorar la toma de decisiones, el analisis y la toma
de decisiones basada en la intuicién serian componentes clave en esta era del "Big

Data"
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Titulo: Transitioning Design and Technology Education from physical
classrooms to virtual spaces: implications for pre-service teacher education
(Best 2017) Este documento trata sobre la transiciéon del disefio y la educacién
tecnoldgica desde aulas fisicas a espacios virtuales. La ensefianza y el aprendizaje
mediados por la tecnologia permiten el acceso a oportunidades educativas,
independientemente de la localidad, la ruralidad o la lejania. Por lo tanto, el diseiio,
el desarrollo y la entrega de tecnologia de aprendizaje en los programas de
formacién docente previa al servicio esta en impulso, tanto en Australia como a nivel
internacional. Este documento destaca los facilitadores y los desafios en la
transicion a un modelo combinado de entrega de curriculo que aborda los contextos

del Curriculo australiano

Titulo: Tutoring writing spelling skills within a web-based platform for
children

(Ebner 2017) Este articulo presenta una plataforma web (de formacion) para
usuarios de habla alemana de 8 a 12 afios. El objetivo es apoyar a los alumnos de
primaria, especialmente a los que luchan con la adquisicion de la ortografia alemana,
con una herramienta innovadora para mejorar sus competencias de escritura y
deletreo. En esta plataforma, que es gratuita, escribiria y publicaria textos
respaldados por una funcién especial, llamada diccionario inteligente. Proporciona
comentarios automaticos para corregir los errores que ocurrieron durante el
cumplimiento de una tarea de escritura significativa. En consecuencia, los alumnos
enfocarian en escribir textos y son capaces de corregir textos por si mismos antes de

publicarlos.

Titulo: Using learning analytics in iterative design of a digital modeling tool

(Quigley 2017) Este documento habla acerca del uso de analisis de aprendizaje en el
disefio iterativo de una herramienta de modelado digital. El disefio iterativo es un
método poderoso para desarrollar herramientas y curriculos en el aula digital.
Exploramos como infundir el analisis de aprendizaje en este proceso ha influido en
el desarrollo de EcoSurvey, una herramienta de modelado digital para mapear los

organismos y las interacciones en el ecosistema local.

Titulo: What if learning analytics were based on learning science?
(Marzouk 2016) Este documento propone disefios para el analisis del aprendizaje en

general, que guiaria a los estudiantes hacia un aprendizaje autorregulado mas
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efectivo y promover la motivacién a través de las percepciones de autonomia,
competencia y relacién. Learning anlytics a menudo, se formatean como
visualizaciones desarrolladas a partir de datos rastreados recopilados a medida que
los estudiantes estudian en entornos de aprendizaje en linea. Los analisis éptimos
informan y motivan las decisiones de los estudiantes sobre las adaptaciones que

mejoran su aprendizaje.

e Titulo: Where is the evidence? A call to action for learning analytics
(Ferguson 2017) En este documento, se presenta Evidence Learning Exchange
(LACE) del proyecto Learning Analytics Community Exchange, un esfuerzo para
relacionar la evidencia de la investigacion en el analisis del aprendizaje con cuatro
proposiciones sobre Learning Analytics: si apoyan el aprendizaje, apoyan la
ensefianza, se despliegan ampliamente y se usan éticamente. Sorprendentemente, se
encontro poca evidencia en este sentido fuerte y especifico, y muy poco fue negativo
(7%, N = 123), lo que sugiere que Learning Analytics no es inmune a las presiones en

otras areas.

e Titulo: Wiki-LDA: A mixed-method approach for effective interest mining on
twitter data
(Pu 2016) Este documento, se enfoca en la dimension de interés de un modelo de
aprendizaje y presentamos Wiki-LDA como un método novedoso para explotar
efectivamente los intereses de los usuarios en Twitter. Aplicamos un enfoque de
método mixto que combina la asignacion de Dirichlet latente (LDA), API de mineria
de textos y categorias de wikipedia. Wiki-LDA ha demostrado su eficacia en la tarea
de minar los intereses y la clasificacién en los datos de Twitter, supera a la LDA

estandar.

4.7.2. VOLUMEN

e Titulo: Academic analytics: Mapping the genome of the university
(Ferreira 2014) En este articulo, presenta la arquitectura y los resultados logrados
en el desarrollo de un agregador de analisis académico de multiples fuentes de datos

sobre la actividad educativa.
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Titulo: Collect, scope, and verify big data - A framework for institution
accreditation

(Hussain 2016)Este articulo menciona que las instituciones de educacién superior
generan terabytes de datos que tienen un gran valor para dar forma al futuro de las
naciones. Este Big Data estd en formatos heterogéneos, muy actual y en grandes
volimenes. Propone un marco para recopilar, analizar y verificar esta gran cantidad
de datos. Aunque el marco explica en el contexto de la acreditacion institucional en
la educacién superior, el marco aplicaria en los ambitos de la atencion médica, las
finanzas, la comercializacién, etc. este marco ayuda a verificar los datos contra un

estandar establecido por un organismo de acreditacion.

Titulo: Connecting dots for ubiquitous learning analytics

(Ogata 2015) Este articulo menciona que un registro de aprendizaje ubicuo (ULL),
se define como un registro digital de lo que un alumno ha aprendido en la vida
cotidiana, utiliza tecnologias informaticas ubicuas. Permite a los estudiantes
registrar sus experiencias de aprendizaje con fotos, audios, videos, ubicaciones,
etiquetas RFID y datos de sensores, y compartir y reutilizar ULL con otros. El
numero de ULL seguira en ascenso a medida que los alumnos aprenden. El gran
volumen de ULL, se acumulard en el sistema de aprendizaje ubicuo llamado SCROLL.
Por lo tanto, este documento presenta la descripcién general de SCROLL y luego
describe un innovador sistema de visualizacién que integra las tecnologias de
visualizacion de la red y el mapa del tiempo para visualizar los registros de

aprendizaje ubicuos acumulados en el SCROLL

Titulo: CVLA: Integrating multiple analytics techniques in a custom moodle
report

(Dragulescu 2015) En este documento, se propone una arquitectura de sistema para
integrar las técnicas de analisis de aprendizaje en una plataforma educativa. Para
probar el enfoque, se implementaron tres escenarios de andlisis en un informe
personalizado para la plataforma educativa basada en Moodle. Se discuten los pasos
de implementacion con las soluciones elegidas. La importancia de esta investigacion
radica en el potencial de este enfoque para construir sistemas analiticos que usaria

multiples conjuntos de datos y técnicas de analisis.
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Titulo: Digital analytics in professional work and learning

(Edwards 2016) Este articulo tiene como objetivo establecer algunos temas clave
particularmente relevantes para la comprension de la practica profesional, el
conocimiento y el aprendizaje planteados por los vinculos de big data y el cédigo de
software. Describe definiciones, formas y ejemplos de estos andlisis, sus
potencialidades y parte del impacto oculto, y luego presenta problemas para
investigadores y educadores. Busca contribuir y extender los debates que tienen
lugar en ciertos sectores a una audiencia mas amplia de educacién profesional y

trabajo.

Titulo: Digital badges, learning at scale, and big data

(Pursel 2016) Este documento comienza con la forma en que las insignias afectan
actualmente las practicas existentes en la educacion superior, y luego explora cémo
las insignias cruzaria y comenzaria a fusionarse con otras tendencias en educacidn,
especificamente el aprendizaje a gran escala y en grandes volumenes de datos. A
medida que estas tres tendencias maduren, es inevitable que las veamos comenzar a
influirse mutuamente. Las insignias comienzan a aparecer lentamente en algunos
MOOC, y el gran volumen de datos producidos en entornos como este comenzara a
permitir que los datos de la insignia, se utilicen para fines de aprendizaje analitico y

aprendizaje adaptativo.

Titulo: Educational Data mining with python and apache spark: A hands-on
tutorial

(Agnihotri 2016) Este documento presentara a investigadores y profesores a
aplicaciones del mundo real que incluyen mineria de datos y analisis predictivos en
ciencias del aprendizaje. Ademas, el tutorial presentara las estadisticas requeridas
para validar y reportar resultados de forma precisa. Los temas cubriran cémo los
datos grandes, se utilizan para transformar la educacion. Especificamente,
demostraremos como el analisis exploratorio de datos, la extraccién de datos, el
analisis predictivo, el aprendizaje automatico y las técnicas de visualizacion, se
aplica al big data educativo para mejorar el aprendizaje y escalar los conocimientos
impulsados por millones de registros de estudiantes. El tutorial se llevara a cabo
durante medio dia y sera practico con material publicado previamente. Debido a la
naturaleza interdisciplinaria del trabajo, el tutorial atrae a investigadores de una

amplia gama de antecedentes, incluidos macrodatos, analisis predictivos, ciencias
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del aprendizaje, mineria de datos educativos y, en general, interesados en co6mo el

analisis de grandes datos transformaria el aprendizaje.

Titulo: Effects of instructional conditions and experience on the adoption of a
learning tool

(Gasevic 2017) Este articulo presenta los resultados de un experimento natural que
investiga los efectos de las condiciones de instruccién y la experiencia en la
adopcidn y el uso sostenido de una herramienta de aprendizaje. El experimento se
realizé con estudiantes de pregrado, matriculados en cuatro cursos de arte escénico
(N =77) en una universidad de investigacion intensiva en Canada. Los estudiantes
utilizaron el software de anotacion de video CLAS para la autoevaluacion basada en
el curso sobre sus actuaciones. Aunque la investigacidn existente ofrece informacién
sobre los factores que predicen las intenciones de los estudiantes de aceptar una
herramienta de aprendizaje, se sabe mucho menos sobre los factores que afectan la
adopcién real y el uso sostenido de herramientas. El estudio exploré el uso de CLAS
entre estudiantes de pregrado en cuatro cursos en dos semestres consecutivos. Los
resultados confirmaron, que se requiere andamiaje (por ejemplo, actividad gradual
con retroalimentacion instructiva) para guiar el uso inicial de la herramienta por
parte de los estudiantes, aunque el andamiaje no tuvo un efecto significativo

independiente en la cantidad de uso de la herramienta.

Titulo: An elephant in the learning analytics room - The obligation to act

(Prinsloo 2017) En este articulo, se explora la base moral y legal de la obligacién de
actuar en los andlisis de datos de estudiantes. La obligaciéon de actuar implica no
solo la proteccion de la privacidad de los alumnos y la recopilacion ética, analisis y
uso de los datos de los estudiantes, sino también, la asignacion efectiva de recursos
para garantizar intervenciones apropiadas y efectivas para aumentar la ensefianza y
el aprendizaje efectivos. Pues bien, hay evidencia de que los estudiantes que estan
en riesgo de fracasar a menudo no responden a las intervenciones institucionales
para ayudarlos. En este documento, construimos y expandimos investigaciones
recientes, por ejemplo, los talleres LACE y EP4LA para conceptualizar la obligaciéon
de actuar que fluye tanto del mandato de la educacién superior para garantizar la
enseflanza y el aprendizaje efectivos y apropiados como su fiduciario de
proporcionar una ética y un entorno propicio para que los estudiantes logren el

éxito.
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Titulo: Elicited and mined rules for dropout prevention in online courses

(De Almeida Neto 2015) Este articulo presenta una investigaciéon en curso que
utiliza herramientas de mineria para analizar un gran volumen de datos de
estudiantes de cursos en linea en una plataforma LMS para descubrir las Reglas de
asociacion utilizadas para identificar situaciones de abandono escolar. Estas AR se
usan junto con varias reglas explicitas (formalizadas) obtenidas de los operadores
del curso y estan destinadas a ser utilizadas por un agente de software para detectar
individuos dentro de una determinada regi6on de riesgo, lo que desencadena un

proceso de comunicacion con el equipo de soporte del alumno.

Titulo: Exploring measures of engagement in open online work based
learning: Towards better measures of success in open online learning
methods, massive or otherwise

(Gray 2015) Este documento detalla una investigacion sobre los métodos para
medir el compromiso en el aprendizaje abierto, en linea, basado en el trabajo (WBL).
El objetivo de esta investigacién es definir una medida confiable de participacién
que pueda usarse para evaluar el éxito de los cursos de WBL. Este estudio se llevd a
cabo en un curso de WBL, con 6 cohortes de estudiantes. El analisis de aprendizaje
que detalla la actividad de los alumnos, se recopilé y se utilizé para probar las
siguientes medidas de participacion: 1. Volumen total de actividad por dia, 2.
Numero total de participantes diarios, 3. Categorizaciéon de participantes por
actividad total del curso. Los resultados mostraron que la medida 1 proporcionaba
tendencias detalladas, pero era facilmente sesgada por la actividad de un pequeio

numero de participantes.

Titulo: Implementing machine learning on a big data engine for e-learning

(Farokhmehr 2016) Este documento menciona que, las grandes instituciones
educativas sienten la necesidad urgente de analizar esta avalancha de datos para
proporcionar a los estudiantes servicios de mayor calidad. A pesar de que existe un
gran volumen y variedad de datos con alta velocidad de produccion, los métodos
tradicionales existentes no analizarian tales datos. Los resultados revelan que el
modelo tiene una alta precision de clasificacion y cuanto mayor sea el conjunto de
datos, mas eficiente sera el proceso. También, se analiza un nuevo término

"aprendizaje analitico” y "gran informacién" que son completamente nuevos y que
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vale la pena leer. Mi documento contiene valiosa informacién sobre la

implementacion de mineria de datos de ELearning en grandes motores de datos.

Titulo: An initial study of predictive machine learning analytics on large
volumes of historical data for power system applications

(Zheng 2014) Este documento analiza la situacién y las limitaciones de los enfoques
actuales, los modelos analiticos y las herramientas utilizadas para realizar analisis
predictivos de aprendizaje automatico para volimenes muy grandes de datos donde
el procesamiento de datos hace que el procesador, se quede sin memoria. Se
presentan dos casos analiticos industriales en el campo de sistemas de potencia. Los
resultados indicaron la factibilidad de pronosticar eventos de fallas de
subestaciones y carga de potencia usa el algoritmo de aprendizaje automatico
escrito en el paradigma MapReduce o herramientas de aprendizaje automatico

especificas para Big Data.

Titulo: INSIGHT: A semantic visual analytics for programming discussion
forums

(Awasthi 2015) Este articulo presenta INSIGHT, una aplicacion web de andlisis
visual, disefiada para inducir e inspirar el aprendizaje del lenguaje de programacion
desde foros de discusion. El andlisis visual, extrae y muestra contenido semantico de
'Stack Exchange' en forma de grafico de burbujas. Las burbujas representan
conceptos semanticos resumidos de las publicaciones del foro y describen la
especificidad del concepto de cada publicacion individual. El contenido del foro de
discusién, se modela como conceptos basados en un algoritmo de Modelado de
facetas innovador (un modelo de tema probabilistico que asume que todas las
palabras en una sola oracidn, se generan a partir de una faceta de tema) y destinado
a proporcionar una mejor comprension y solicitud del creciente volumen de

contenido de discusion.

Titulo: Learning Analytics: From Research to Practice

(Larusson 2014) Este documento proporciona una introduccion al volumen de
manera mas general, que intenta proporcionar un punto de entrada en el campo al
mostrar los ultimos resultados, estrategias, directrices, métodos, modelos y
herramientas. La recopilacién de toda esta informaciéon en un solo volumen
permitird a los investigadores, instructores, administradores educativos y otras

personas interesadas en el analisis del aprendizaje hacer un balance de los esfuerzos
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en curso en el campo, depende de sus intereses institucionales dnicos. Como un
campo con un gran atractivo, simplemente navegar la literatura existente de andlisis
de aprendizaje, y mucho menos intentar poner en practica cualquiera de esos

principios, resulta desalentador.

¢ Titulo: Is interpersonal participation relevant to pass?
(Sheila 2016) El objetivo principal de este trabajo es analizar la relacidén entre las
frecuencias de interaccién con la adquisicion de conocimiento reflejada en el
rendimiento académico. Analizamos la interaccién interpersonal y de contenido de
los estudiantes de educacién superior en un curso mixto para clasificar a los

estudiantes e inferir su desempefio

e Titulo: Learning analytics in mobile and ubiquitous learning environments
(Aljohani 2012) Este articulo describe las ventajas potenciales de utilizar técnicas de
LA para mejorar el aprendizaje en entornos de aprendizaje méviles y ubicuos desde
una perspectiva tedrica. Ademas, describimos el Modelo simplificado de Analisis de
Aprendizaje Mévil y Ubicuo (MULAM) para analizar datos de estudiantes moviles,
que se basa en el modelo de analisis de aprendizaje de cinco pasos de Campbell y
Oblinger. Finalmente, respondemos a la pregunta de por qué ahora podria ser el
momento mas adecuado para considerar analizar los datos de los estudiantes

moviles.

4.7.3. UTILIZACION

e Titulo: Application of learning analytics in university mathematics education
(Kim 2016)Este documento habla acerca de el método de andlisis de aprendizaje, se
aplico a las Matematicas en un curso universitario. durante un semestre, Naver Cafe
se administré en forma de preguntas y respuestas, y se recopilaron datos. Los datos
se analizaron en términos de la correlacion entre el nimero de utilizaciéon y el grado
y el patrén de estudio y descubrimos qué capitulo es dificil para los estudiantes. Los
resultados dicen que cuanto mayor es el nimero de estudiantes que acceden al Café,

mayor es el puntaje obtenido.

¢ Titulo: Clinical anatomy e-cases: a five-year follow-up of learning analytics
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(Braatvedt 2017) Este documento habla sobre examinar la duracién de la estancia y
la necesidad de cuidados intensivos de personas ingresadas con cetoacidosis

diabética (DKA) en un solo centro entre 1988 y 2011.

Titulo: Cloud computing in smart educational environments: Application in
learning analytics as service

(Sanchez 2016) En este articulo, se presenta una extensiéon de un Middleware para
Smart Educational Environments basado en agentes, utiliza el paradigma de Cloud
Computing. En ese sentido, detalla los componentes de Middleware, que permiten el
proceso de gestion del Cloud Computing. También, presenta la utilizaciéon de este
Middleware para proporcionar servicios en la nube sobre tareas de Learning
Analytics que permiten el procesamiento de datos de estudiantes y entornos de

aprendizaje, para comprender y optimizar los procesos de aprendizaje.

Titulo: Data-driven blended problem based learning towards enhancing
transversal skills

(Zotou 2014) En el contexto de esta tesis, intentamos reconfigurar el disefio, la
implementacidén y la evaluacién de PBL combinados para permitir a) el desarrollo de
capacidades de aprendizaje permanente como habilidades transversales yb) la
integracion de Learning Analytics para recopilar y analizar datos en informacion

significativa para todas las fases de aprendizaje.

Titulo: Effects of learning analytics dashboard: analyzing the relations among
dashboard utilization, satisfaction, and learning achievement

(Kim 2016) Este documento habla sobre el panel de andlisis de aprendizaje (LAD) es
una herramienta de apoyo al aprendizaje desarrollada recientemente para aulas
virtuales, que se cree que permite a los estudiantes revisar sus patrones de
comportamiento de aprendizaje en linea de forma intuitiva a través de la provision
de informacién visual. El propésito de este estudio fue validar empiricamente los
efectos de la LAD. Se realiz6 un estudio experimental con un grupo de tratamiento
de panel y un grupo de control. Los investigadores desarrollaron un LAD vy
evaluaron su efectividad en la muestra de 151 estudiantes universitarios de una
universidad privada ubicada en Corea, que tomaban el curso en linea titulado

"Estadisticas de gestién" en el primer semestre de 2014.
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4.7.4. METODO

e Titulo: A4Learning: An iterative methodological approach to support better
learning and teaching
(De La Fuente Valentin 2015) Este articulo presenta la metodologia de desarrollo
para una herramienta de visualizaciéon de informacién y su evolucién como una
reaccion de la retroalimentacién temprana capturada en el proceso de evaluacién
iterativa. La herramienta implementada, A4Learning, toma la informacién de
seguimiento de los estudiantes para que coincida con la similitud entre ellos, y hace
uso de esta informacién para estimar el rendimiento de los estudiantes, y para

fomentar el autorreflexion.

o Titulo: Analysing 157 learning designs using learning analytic approaches as a
means to evaluate the impact of pedagogical decision making
(Toetenel 2016) Este documento menciona que al analizar 157 disefios de
aprendizaje utiliza una taxonomia de siete actividades de aprendizaje diferentes,
encontramos que la mayoria de los educadores usaban dos tipos de actividades de
aprendizaje mas ampliamente, a saber, actividades de asimilacién (lectura,
visualizaciéon de videos y audicién de audio) y actividades de evaluacion.
Sorprendentemente, los educadores no eligen diferentes tipos de actividades
basadas en la funcién (por ejemplo, reemplazan un tipo de actividad activadora del
estudiante por otro), pero se ve patrones donde los educadores combinan
actividades asimilativas, productivas y de evaluacién, encuentran y manejan

informacién y comunicacién Tareas.

o Titulo: Analysis on learning efficiency in the context of mobile e-learning
(Shu 2015) La Internet mévil ahora se desarrolla rdpidamente, expande la Internet
tradicional y beneficia la vida de las personas en todos los aspectos, incluido el
aprendizaje electréonico. Con el aprendizaje electréonico movil, un alumno obtiene
cursos en linea que no solo se adhieren a una PC, sino que también, estaria en un
bafio, en una cama o en cualquier lugar. Este documento resumi6 esas formas en 3
situaciones basicas, combinadas con periodos de aprendizaje y situaciones de
aprendizaje, luego propuso un modelo para ilustrar como las situaciones de
aprendizaje afectan el rendimiento del aprendizaje e introdujo un método de

regresion iterativa para evaluar las eficiencias de aprendizaje de cada situacién con
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los datos de aprendizaje de 200 alumnos sujetos grabados en el Sistema de Gestién

de Aprendizaje de Sophia (SLMS).

Titulo: Analyzing the learning process in online educational game design: A
case study

(Ahmadi 2014) Este documento habla sobre los entornos de disefio de juegos
educativos, se utilizan para enseflar conceptos computacionales de pensamiento y
de ingenieria de software a principiantes. En educacién de ingenieria de software,
recientemente se han hecho llamamientos para "métodos innovadores para la
enseflanza y capacitacion de software en cursos en linea" (http://2014.icse-
conferences.org/seet). Sin embargo, hasta la fecha, el aprendizaje de estos conceptos
estd ligado a un ambiente de aprendizaje formal y la presencia de un maestro. En
linea con las nuevas oportunidades educativas proporcionadas por la web, como los
cursos masivos abiertos en linea (MOOC) y las plataformas e-learning 2.0, hemos
creado un entorno de disefio de juegos educativos en linea con recursos de
aprendizaje integrados que incluyen videos tutoriales, vitrinas y herramientas de

comunicacion.

Titulo: Combining Learning Analytics and the Flipped Classroom in a MOOC of
maths

(Martinez 2015) Este documento describe los ejemplos de configuracidn,
configuracién y andlisis inicial de una experiencia para introducir el analisis del
aprendizaje en un MOOC de matematicas para la educacidn secundaria de adultos,
utiliza la metodologia volteada del aula. Se proporciona una descripcion general de
los MOOC de las matematicas, asi como una descripcién general de la herramienta
de analisis de aprendizaje ANALYZE, que se utiliza para analizar el proceso de
aprendizaje. Describimos cémo la herramienta de andlisis de aprendizaje seria util
en esta configuraciéon y metodologia e ilustramos ejemplos especificos de

conclusiones en el MOOC de matematicas.

Titulo: Community learning analytics with industry 4.0 and wearable sensor
data

(Koren 2017) En este documento, se presenta un concepto y la implementaciéon
prototipica de un marco que es capaz de recopilar, transformar y visualizar datos

provenientes de la Industria 4.0 y sensores y actuadores portatiles. Esta plataforma
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colaborativa de andlisis visual basada en la web es altamente integrable y extensible
en varios niveles. Su disponibilidad de fuente abierta fomenta la investigacion sobre

analisis de aprendizaje comunitario en un amplio nivel.

Titulo: A conceptual model for analysing informal learning in online social
networks for health professionals

(Li 2014) Este articulo presenta un modelo conceptual para usar métodos mixtos
para estudiar datos de OSN para examinar la eficacia de OSN en el apoyo al
aprendizaje informal de profesionales de la salud. Se espera que el uso de este
modelo con el conjunto de datos generados en OSN para el aprendizaje informal
produzca nuevos e importantes conocimientos sobre cuan bien esta innovacion en el

CPD sirve a los profesionales y al sistema de salud

Titulo: Enhancing educational data mining techniques on online educational
resources with a semi-supervised learning approach

(Tam 2016) En este trabajo, se propone un marco sistemdtico de un enfoque de
aprendizaje semi-supervisado en el que un clasificador basado en conceptos es co-
entrenado con un clasificador de andlisis semantico explicito (ESA) para derivar un
conjunto comun de reglas de requisitos previos basados en un conjunto diverso de
recursos educativos en linea. Para demostrar su viabilidad, se construye un
prototipo de trabajo con algunos resultados impresionantes obtenidos en temas de
ingenieria especificos. Mas importante aun, esta propuesta arroja luz sobre muchas

posibles direcciones para futuras exploraciones.

Titulo: Expertise estimation based on simple multimodal features

(Ochoa 2013) Este trabajo procesa informacién de video, audio y trazos de lapiz
incluidos en Math Data Corpus, un conjunto de recursos multimodales
proporcionados a los participantes del Segundo Taller Internacional sobre Analisis
de Aprendizaje Multimodal. El resultado de este procesamiento es un conjunto de
caracteristicas simples que discriminaria entre expertos y no expertos en grupos de
estudiantes que resuelven problemas matematicos. El principal hallazgo es que
varias de esas caracteristicas simples, a saber, el porcentaje de tiempo que los
estudiantes usan la calculadora, la velocidad a la que el alumno escribe o dibuja y el
porcentaje de tiempo que el alumno menciona nimeros o términos matematicos,

son buenos discriminadores. - entre expertos y estudiantes no expertos.
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Titulo: Exploratory Analysis in Learning Analytics

(Gibson 2016) Este articulo resume los métodos, las observaciones, los desafios y las
implicaciones para el andlisis exploratorio extraido de dos proyectos de
investigacién de andlisis de aprendizaje. Los casos incluyen un andlisis de una
evaluacion de rendimiento virtual basada en juegos y un analisis de datos de 52,000
estudiantes durante un periodo de 5 afios en una gran universidad australiana. Los
conjuntos de datos complejos, se analizaron y se modelaron iterativamente con una
variedad de métodos de calculo intensivo para proporcionar los resultados mas
efectivos para la evaluacion del aprendizaje, la gestion del rendimiento y el
seguimiento del alumno. El articulo presenta los contextos de investigacion, las
herramientas y los métodos utilizados en las fases exploratorias del analisis, los
principales hallazgos y las implicaciones para el aprendizaje de los métodos de

investigacién analitica.

Titulo: Advances in Learning Analytics and Educational Data Mining

(Vahdat 2015)Este documento habla sobre el creciente interés en los ultimos afios
hacia Learning Analytics (LA) y Educational Data Mining (EDM) ha permitido
nuevos enfoques y avances en entornos educativos. LA y EDM desempeiian un papel
importante en la mejora de los procesos de aprendizaje al ofrecer métodos
innovadores de desarrollo e integracion de entornos educativos mas personalizados,
adaptativos e interactivos. Esto ha motivado la organizacién de la Sesidn Especial de
ESANN 2015 sobre Avances en el Andlisis de Aprendizaje y Mineria de Datos
Educativos. Aqui, se presenta una revisidn de la investigacion y la practica en LA y
EDM, acompafiada de los métodos, beneficios y desafios mas importantes del campo.
Ademas, este documento cubre una revisién de las contribuciones novedosas en la

Sesion Especial.

Titulo: Analytical tools for visualisation of interactions in online e-learning
activities on LMS and semantic similarity measures on text

(Al-Ashmoery 2015) Este documento tiene como objetivo construir un sistema de
herramientas analiticas para Learning Management Systems (LMS) que ayudara y
apoyara a maestros y administradores a comprender y analizar patrones de
interaccion y construcciones de conocimiento de los participantes involucrados en
interacciones en linea continuas. La mayoria de los softwares comerciales o de

codigo abierto LMS no incluyen herramientas para el seguimiento integral de acceso
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y capacidades de andlisis de registro. También, carecen de soporte para muchos
aspectos especificos para evaluar el nivel de participaciéon, analizar interacciones,
representar visualmente las interacciones en curso, analizar el contenido de los

mensajes semanticos.

Titulo: Analyzing the students’ behavior and relevant topics in virtual learning
communities

(Tobarra 2014)Este documento menciona que, en el campo de la educacién, los
profesores aprovechan estas nuevas tecnologias para el disefio de contenidos
pedagédgicos. La observacion cara a cara de los patrones de comportamiento permite
a los docentes detectar y rastrear nuevos problemas y aplicar posibles correcciones
que mejorarian el proceso de aprendizaje / enseflanza. Sin embargo, con una
metodologia de distancia, estas observaciones no son posibles. Al crean foros, se
intentan discutir temas particulares. Es relevante monitorear que los temas
discutidos sean los previstos para lograr los objetivos del curso. Para abordar esta
deficiencia, el trabajo estudia la dinamica de temas relevantes en foros de discusion
asincronicos en linea, y esto se hace mediante el andlisis de la gran cantidad de
interacciones de las estudiantes generadas en los foros de el Sistema de Gestion del

Aprendizaje (LMS).

Titulo: Assessing collaborative learning: big data, analytics and university
futures

(Williams 2017) Este documento explora las implicaciones de tales oportunidades
para el propésito y las practicas de evaluacion en la educacién superior, a medida
que las universidades adaptan sus misiones institucionales para abordar las
necesidades del siglo veintiuno. El documento concluye con una fuerte
recomendacion para que los lideres universitarios desplieguen analisis para apoyar
y evaluar el aprendizaje colaborativo de los estudiantes que trabajan en contextos

realistas.

Titulo: Bayesian network for predicting students' final grade using e-book logs
in university education

(Mouri 2016) Este documento describe los métodos de visualizacién y anilisis,
utiliza grandes datos educativos recopilados por un proyecto de investigacion en la
Universidad de Kyushu en Japon. El proyecto usa un sistema de libro electrénico

llamado BookLooper, Moodle y Mahara. Los registros para este andlisis se
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obtuvieron de 99 estudiantes de primer afio en un curso de ciencias de la
informacién en la Universidad de Kyushu. El ndimero de registros se recopila
aproximadamente en 330,000, y este documento visualiza y analiza los registros
recopilados. El propdsito de este estudio es predecir los resultados finales de la
calificacion de los alumnos y analizarlos y visualizarlos. La prediccién de este
estudio muestra que conduce a descubrimientos de estudiantes que no logran

obtener el grado.

Titulo: Bridging the gap between LMS and social network learning analytics in
online learning

(Hernandez-Garcia 2016) Este estudio pretende cubrir esa brecha mediante la
introduccién de GraphFES, una aplicacién y servicio web para la extracciéon de datos
de interaccion de los tableros de mensajes de Moodle y la generacion de los graficos
sociales correspondientes para su posterior andlisis, utiliza Gephi, un software SNA
de propoésito general. Ademas, este documento ilustra brevemente el potencial de la
combinacién de los tres sistemas (Moodle, GraphFES y Gephi) para el andlisis de
aprendizaje social utiliza datos reales de un curso de aprendizaje colaborativo
apoyado por computadora con un fuerte enfoque en trabajo en equipo y uso

intensivo de foros.

Titulo: The challenge of integrating motivational and affective aspects into the
design of networks of practice

(Cook 2012) En este documento de posicidn, (i) establecemos los antecedentes,
problemas y preguntas involucradas en avanzar hacia una metodologia de disefio
para incorporar factores motivacionales y afectivos en redes de practica, (ii)
definimos redes de practica, destaca que los factores motivacionales y afectivos son
entrelazado con una variedad de otros problemas complejos, (iii) examine algunos
de estos problemas antes mencionados utilizo un ejemplo especifico de MATURE IP
(http://mature-ip.eu/) llamado etiquetado de personas, y use este caso (iv) para
delinear el desafio de integrar aspectos motivacionales en el disefio de redes de
practica. La ultima seccion del documento plantea muchas preguntas que los

participantes del taller utilizan como recurso para el didlogo.

Titulo: Combining observational and experiential data to inform the redesign

of learning activities
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(Pardo 2015)Este documento habla sobre el andlisis de aprendizaje, que es informar
el disefio de una experiencia de aprendizaje para mejorar su calidad. La presencia
cada vez mayor de soluciones basadas en big data incluso cuestiond la validez de los
métodos cientificos actuales. ;Esto va a suceder en el area de analisis de
aprendizaje? En este documento, se postula que, si los cambios son impulsados

Unicamente por una huella digital, existe el riesgo de centrarse solo en los factores
que estan directamente conectados a los métodos numéricos. Sin embargo, si los
cambios se complementan con una comprensién sobre cémo los estudiantes
abordan su aprendizaje, la calidad de la evidencia utilizada en el redisefio aumenta
significativamente. Este razonamiento se ilustra con un estudio de caso en el que se
formd un conjunto inicial de actividades para un curso de ingenieria de primer afio

basado Gnicamente en la huella digital del alumno.

Titulo: Context-aware and personalization method based on ubiquitous
learning analytics

(Mouri 2016) Este documento menciona que uno de los problemas de analisis
basados en u-learning es cémo detectar o extraer registros de aprendizaje
recopilados por los sistemas de u-learning. Ademas, es necesario evaluar si las
recomendaciones detectadas por el andlisis son apropiadas en términos de niveles
de aprendizaje, contextos y preferencia de los alumnos. Para abordar los problemas,
desarrollamos un sistema que podria recomendar registros utiles de aprendizaje en
el lugar correcto en el momento adecuado de acuerdo con la personalizacién de los
alumnos. Se realizd un experimento para evaluar el rendimiento del sistema y la
utilidad de las recomendaciones para el aprendizaje. En el experimento de
evaluacion, encontramos criterios importantes para recomendar en el aprendizaje

de idiomas del mundo real

Titulo: Data depository: Business & learning analytics for educational web
applications

(Malhotra 2014)Este documento dice que los métodos cuantitativos en la
investigacidn educativa, se han visto limitados por la capacidad de recopilar datos
detallados del alumno de una manera consistente y escalable. A medida que la
educacion en linea avanza, se presenta una oportunidad sin precedentes para
estudiar las interacciones de los alumnos dentro de los sistemas de aprendizaje. Sin
embargo, hacerlo requiere una infraestructura para recopilar y almacenar datos

masivos de interacciéon de los cuales, podemos aprender. En este documento
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presentamos Data Depository, un concentrador de datos flexible y conectable para
rastrear datos de interacciéon desde cualquier aplicacién basada en navegador, lo

que ayuda a medir el uso y la efectividad.

Titulo: Designing data collection methods for applying learning analytics in
resource constrained schools

(Kulkarni 2016) Este documento tiene la intencién de discutir los desafios de aplicar
LA en el contexto de las escuelas primarias de la India. Con muchos desafios, se
enfoca en resolver la falta de disponibilidad de datos escolares en formato digital. La
mayoria de los datos en dichas escuelas, se almacenan en medios fisicos como
cuadernos. Estas escuelas carecen de los recursos criticos como la disponibilidad de
dispositivos informaticos, Internet y mano de obra digitalmente alfabetizada. Como
resultado principal de este documento, proponemos un sistema de recolecciéon de
datos, denominado OSLA, que proporciona multiples formas de recopilacién de
datos en recursos entorno restringido. OSLA distribuye la necesidad de recursos a
través de diferentes puntos de contacto para tolerar la falta de disponibilidad de
dispositivos informaticos especificos, Internet y mano de obra con conocimientos

digitales.

Titulo: Domain-driven competence assessment in virtual learning
environments. Application to planning and time management skills

(Balderas 2014) Los Learning Management Systems proporcionan un conjunto de
instalaciones para que el profesor administre sus cursos. Desafortunadamente,
tienen limitaciones al tratar de evaluar habilidades genéricas. En la mayoria de ellos,
cada actividad es evaluable pero solo con una calificacién simple y no existe un
vinculo directo entre las actividades y las habilidades genéricas. En este trabajo
presentamos dos alternativas para resolver este problema: un método asistido
basado en un enfoque de arquitectura impulsado por el modelo y un servicio web de
reposo que facilita la evaluacién de las habilidades genéricas. Aplicamos ambos
enfoques a un estudio de caso que consiste en un curso basado en Moodle donde
evaluamos la capacidad de planificar y administrar el tiempo de cada alumno. Los
resultados muestran que los enfoques son complementarios, el servicio web
proporciona retroalimentacion formativa méas detallada, pero el enfoque basado en
el modelo parece mas escalable para los cursos con un alto nimero de estudiantes,

donde es mas dificil evaluar sus habilidades genéricas
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Titulo: Educational implications for surgical telementoring: a current review
with recommendations for future practice, policy, and research

(Augestad 2017) en este trabajo, presenta un resumen del trabajo realizado por el
Grupo de Trabajo Educativo del Proyecto SAGES 6. Resume la evidencia existente
con respecto a la educacién en ST, identifica y detallamos los marcos conceptuales
educativos, que se usaria durante ST, y presenta un marco estructurado para un
curriculo educativo en ST. El impacto educativo y la éptima organizacién curricular
de los programas ST estan en gran parte inexplorados. Resume los componentes
criticos de un plan de estudios ST estructurado, incluidos los requisitos previos, las
modalidades de ensefianza y los componentes curriculares clave. También, detallas
estrategias de investigacion fundamentales para su continua evolucién como una
herramienta educativa, que incluye ensayos controlados aleatorios, establecimiento
de un registro de calidad, investigaciéon cualitativa, analisis de aprendizaje y

desarrollo de una taxonomia estandarizada.

Titulo: Engaging learning technologies for the classroom of tomorrow

(Giorgini 2013) Este documento menciona que, si bien el aula con mucha tecnologia
hace que sea relativamente facil reunir, almacenar y acceder a datos sobre las
actividades de los estudiantes, convertirlos en informacion sobre el aprendizaje que
pueda informar la toma de decisiones pedagégicas es aun dificil de lograr. En el
proyecto NEXT-TELL, utiliza conceptos del disefio de evaluaciones educativas y
conceptos de modelado de ciencias de la computaciéon como base para generar datos
de calidad sobre el aprendizaje de los estudiantes. Describe un conjunto de métodos
interrelacionados y componentes de software que utilizarian para convertir las
evaluaciones en mecanismos de apoyo para el aprendizaje, y para hacer uso y

sentido de los datos para mejorar la ensefianza y el aprendizaje.

Titulo: Evaluation of teamwork competence acquisition by using CTMTC
methodology and Learning Analytics Techniques

(Conde 2016) Este articulo describe y evalta la aplicacién de la metodologia CTMTC
en varias asignaturas de Grado en Informatica y Grado en Electrénica de la
Universidad de Ledn. Después de la aplicacion de la metodologia, es posible ver un
alto nivel de aceptacién de la metodologia. Ademas, los estudiantes perciben que

han mejorado sus habilidades de trabajo en equipo.
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Titulo: Exploring measures of engagement in open online work based
learning: Towards better measures of success in open online learning
methods, massive or otherwise

(Gray 2015) Este documento detalla una investigacion sobre los métodos para
medir el compromiso en el aprendizaje abierto, en linea, basado en el trabajo (WBL).
El objetivo de esta investigacion es definir una medida confiable de participacién
que pueda usarse para evaluar el éxito de los cursos de WBL. Este estudio se llevé a
cabo en un curso de WBL, con 6 cohortes de estudiantes. El analisis de aprendizaje
que detalla la actividad de los alumnos, se recopilé y se utilizé para probar las
siguientes medidas de participaciéon: 1. Volumen total de actividad por dia, 2.
Numero total de participantes diarios, 3. Categorizacion de participantes por
actividad total del curso. Los resultados mostraron que la medida 1 proporcionaba
tendencias detalladas, pero era facilmente sesgada por la actividad de un pequefio
numero de participantes. La Medida 2 mostré tendencias similares, pero mitigo el

sesgo presente en el método 1 y mostr6é un margen de error mucho menor.

Titulo: A formalism for plan a big data personal learning assistant for
university students

(Arndt 2016) Es bien sabido que los estudiantes de e-Learning corren un mayor
riesgo de fracasar en la universidad que los estudiantes tradicionales, por lo que el
andlisis de Big Data es ain mads apropiado en este contexto. En este documento,
presentamos el enfoque a este problema. Queremos poner el control del proceso de
aprendizaje de un alumno en sus propias manos, en lugar de hacerlo en la
institucion de aprendizaje para desvincular al alumno de la institucién, las metas y
motivaciones de estos dos no estaria del todo alineadas. De esta manera, facultamos
al estudiante al darle control del sistema de aprendizaje personal que emplea
técnicas de Big Data para generar recomendaciones sobre como alcanzar un

conjunto de objetivos de aprendizaje especificos del alumno.

Titulo: A Gaze-based learning analytics model: In-Video visual feedback to
improve learner's attention in MOOCs

(Sharma 2016) Esta contribucidn, describe una herramienta que esta disefiada para
mejorar la Condicionalidad al proporcionar un visualaid superpuesto al video. La
posicion del visualaid es sugerida por el didlogo y la deixis de los profesores, y se
muestra cuando la Con-me -essidad del alumno esta por debajo del valor promedio,

que se calcula a partir del comportamiento de la mirada de los otros estudiantes.
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Reporta un estudio de usuario que examina la efectividad de la herramienta
propuesta. Los resultados muestran que mejora significativamente la ganancia de
aprendizaje y aumenta significativamente el grado en que los estudiantes siguen al
maestro. Finalmente, demuestra como With-me-ness crearia un marco tedrico
completo para realizar andlisis de aprendizaje basados en la mirada en el contexto

de los MOOC.

Titulo: Hybrid Analysis of Audience Gaze and Constitutive Features of Slides
for Extracting the Defective Portions from Presentation Slides

(Nakamura 2017) Esta investigacién tuvo como objetivo desarrollar un mecanismo
para extraer las partes defectuosas en diapositivas, proporciona a los estudiantes
sobre la base del andlisis hibrido de dos fuentes prometedoras: (1) caracteristicas
constitutivas inherentes a los datos de diapositivas, (2) seguimiento visual del
publico comportamientos del contenido de la diapositiva. Este articulo describe
principalmente métodos para extraer candidatos de problemas de diapositivas de
presentacidon que inhiben la comprension por parte del publico sobre la base de las

caracteristicas constitutivas de las diapositivas, la mirada del publico.

Titulo: Improving peer assessment by using learning analytics

(Wahid 2016) En los ultimos afios, la evaluacion por pares, se ha establecido como
uno de los métodos de evaluacion mas prometedores en entornos de aprendizaje
abiertos, por lo general en cursos masivos abiertos en linea (MOOC, por sus siglas en
inglés). Sin embargo, los investigadores todavia trabajan en formas de abordar una
serie de desafios en la evaluacién entre pares. En este documento, proponemos
algunas soluciones del campo de andlisis de aprendizaje que tienen el potencial de

proporcionar un valor significativo en el proceso de evaluacién entre pares.

Titulo: Integration of remote and virtual laboratories in the educational
process

(Wuttke 2015) Este documento describe un nuevo enfoque holistico para integrar
laboratorios remotos y virtuales en el proceso educativo. El objetivo de la
integracion es poner a prueba el conocimiento de los estudiantes no solo en niveles
mas bajos como lo hacen las pruebas de opcién multiple habituales y similares, sino
también, en las habilidades de pensamiento de orden superior. Con base en estas
pruebas, los estudiantes recibirian comentarios detallados sobre sus fortalezas,

debilidades o concepciones erréneas. Por lo tanto, los métodos de Learning
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Analytics, se aplican a una base de datos de actividades de aprendizaje de los

estudiantes durante su fase de trabajo en linea en el proceso educativo.

Titulo: Investigating collaborative learning success with physiological
coupling indices based on electrodermal activity

(Héctor 2016) Este trabajo aborda la investigacion sobre el aprendizaje colaborativo
desde una perspectiva psicofisiolégica. Se establecié un experimento para explorar
si los biosensores desempefian un papel en el analisis del aprendizaje colaborativo.
Por un lado, identificamos cinco indices de acoplamiento fisiolégico (ICP)
encontrados en la literatura: 1) Coincidencia de senales (SM), 2) Coeficiente de
derivadas instantaneas (IDM), 3) Acuerdo direccional (DA), 4) Coeficiente de
correlacién de Pearson ( PCC) y la 5) transformada z de Fisher (FZT) del PCC. Por
otro lado, se utilizaron tres medidas de aprendizaje colaborativo: 1) voluntad
colaborativa (CW), 2) producto de aprendizaje colaborativo (CLP) y 3) ganancia de
aprendizaje dual (DLG). Los andlisis de regresién mostraron que de los cinco ICP,

IDM se relaciond mas con CW y fue el mejor predictor del CLP.

Titulo: Learning analytics and educational data mining in practice: A systemic
literature review of empirical evidence

(Papamitsiou 2014) Este documento tiene como objetivo proporcionar al lector una
base integral para comprender el conocimiento actual sobre Learning Analytics (LA)
y Educational Data Mining (EDM) y su impacto en el aprendizaje adaptativo.
Constituye una visién general de la evidencia empirica detras de los objetivos clave
de la posible adopciéon de LA / EDM en la planificaciéon estratégica educativa
genérica. Examinamos la literatura sobre estudios de casos experimentales
realizados en el dominio durante los ultimos seis afios (2008-2013). Los términos de
busqueda identificaron 209 trabajos de investigaciéon maduros, pero los criterios de
inclusién limitaron los estudios clave a 40. Analizamos las preguntas de
investigacién, la metodologia y los hallazgos de estos articulos publicados y los
categorizamos en consecuencia. Usamos métodos no estadisticos para evaluar e

interpretar los hallazgos de los estudios recolectados.

Titulo: Learning analytics in a seamless learning environment
(Mouri 2017) Este documento describe métodos de analisis de aprendizaje sin
fisuras de VASCORLL (Sistema de visualizacién y andlisis para conectar relaciones

de registros de aprendizaje). VASCORLL es un sistema para visualizar y analizar los
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registros de aprendizaje recopilados por el sistema de aprendizaje continuo, que es
compatible con el aprendizaje de idiomas en el mundo real. Hasta ahora, se han
realizado varios estudios en entornos de aprendizaje sin interrupciones con el fin de
tender un puente entre el aprendizaje formal y el aprendizaje informal. Sin embargo,
su enfoque fue la implementacién del entorno de aprendizaje sin fisuras en la
educacion. Este estudio se enfoca en visualizar y analizar los registros de
aprendizaje recopilados en el entorno de aprendizaje continuo. Este documento
describe cémo los andlisis podrian contribuir a cerrar la brecha entre el aprendizaje

formal e informa

Titulo: Learning analytics to adaptive online IRT testing systems "ai Arutte"
harmonized with university textbooks

(Hirose 2016) En este documento, presenta un nuevo uso del sistema adaptativo de
prueba IRT en linea para ayudar al autoaprendizaje en el estudio de la asignatura de
pregrado, Linear Algebra, y mostramos sus andlisis de aprendizaje. La combinaciéon
de un libro de texto matematico y el sistema adaptativo de IRT en linea funciona
bien. El caso de Ai Arutte muestra que los estudiantes sienten que este tipo de auto

estudio es divertido e interesante.

Titulo: Learning with big data technology: The future of education

(Birjali 2018) En este articulo, presenta cémo Big Data ayuda a resolver problemas
educativos al alcanzar el objetivo de aprendizaje. Luego, presenta algunas
oportunidades de analisis de Big Data para desarrollar la eficiencia y la efectividad
del aprendizaje de los estudiantes y maximizar su retencién de conocimiento.
Finalmente, este método de investigacion muestra que los estudiantes generen
actividades personalizadas y ofrecer asesoramiento académico. Big Data expone las
capacidades de los estudiantes, predecir sus desempefios futuros y ofrecer

asistencia para que las organizaciones educativas tomen decisiones estratégicas.

Titulo: Measurement of cognitive performance in introductory ethics:
Workforce reskilling in government agencies

(McKay 2016) Este documento habla sobre el disefié de un estudio de investigacién
experimental para investigar el efecto interactivo de estrategias de instruccion
aumentadas con un asistente de instrucciéon digital o un tutor de sala de clase
tradicional, y la preferencia de los participantes por el modo de capacitacién en la

adquisicién del conocimiento de ética introductoria. El cuestionario verbal e
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imagenes espaciales de objetos (OSIVQ), se utiliz6 para establecer el estilo cognitivo
de los participantes [1]. El sistema de analisis de prueba interactivo QUEST
proporcioné la herramienta de medicion del rendimiento cognitivo [2], para definir
el andlisis de aprendizaje y para garantizar que no haya errores de medicién en los
instrumentos de prueba de ética introductoria. Por lo tanto, la confiabilidad de las
herramientas de prueba, se asegur6é mediante las técnicas de calibracion QUEST, asi

salvaguarda la previsibilidad del disefio de la investigacion.

Titulo: A methodology for assessing the effectiveness of serious games and for
inferring player learning outcomes

(Serrano-Laguna 2017) En este documento, se propone una metodologia para
evaluar la efectividad del juego serio basado en el seguimiento en el juego no
disruptivo. La metodologia implica un patrén de disefio que estructura la entrega de
objetivos educativos a través de un juego. Esta estructura permite inferir resultados
de aprendizaje para cada jugador individual, que, al agregar, determinan la
efectividad de un juego serio. Probamos la metodologia al hacer que 320 estudiantes
jueguen un juego serio. La metodologia propuesta permite inferir los resultados de
aprendizaje de los jugadores, evaluar los niveles de efectividad del juego e

identificar problemas en el disefio del juego.

Titulo: Modelling and quantifying the behaviours of students in lecture
capture environments

(Brooks 2014) En este trabajo, se considera no solo el efecto general de la tecnologia
de captura de conferencias en el rendimiento académico entre cohortes, sino
también, si este efecto estd relacionado con los patrones de audiencia entre los
alumnos. En el centro de el interés esta determinar si hay estrategias que los
estudiantes toman en su revisidn del contenido de una semana a otra, lo que resulta
en un mejor logro. Para investigar esto, describimos un método para modelar
aprendices basado en sus interacciones con sistemas de captura de conferencias. A
diferencia de las investigaciones realizadas por otros, los modelos surgen de las
actividades de los propios estudiantes y se basan en los resultados de aplicar
técnicas de aprendizaje automadtico no supervisado (clustering) a los datos de

audiencia de los estudiantes.
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e Titulo: The multimodal study of blended learning using mixed sources:
Dataset and challenges of the SpeakUp case
(Rodriguez-Triana 2017) En esta contribucion, se describe las multiples piezas que
componen el conjunto de datos, y los pasos que tomamos en los analisis
multimodales para explorar la experiencia de aprendizaje, que se produce en los
espacios fisico y digital. Este conjunto de datos y el flujo de analisis ilustran no solo
los desafios y limitaciones especificos de el estudio, sino también, los mas generales.
Varios de estos desafios y limitaciones, comunes en los entornos de aprendizaje y

métodos mixtos (multimodales), se sintetizan al final de el documento.

o Titulo: On the number of attempts students made on some online
programming exercises during semester and their subsequent performance
on final exam questions
(Ahadi 2016) Este documento explora la relacién entre el rendimiento estudiantil en
los ejercicios de programacién en linea completados durante el semestre y el
rendimiento estudiantil posterior en un examen final. Presentamos un enfoque que
combina si un estudiante produjo o no una solucién correcta para un ejercicio en
linea con informacién sobre el nimero de intentos en el ejercicio presentado por el
estudiante. Usamos los datos recopilados de los estudiantes en un curso

introductorio de Java para evaluar el valor de este enfoque.

4.7.5. CATEGORIAS
Una vez realizada la bisqueda respectiva en cada Smart Groups, se decidi6 poner mayor
énfasis en este grupo: el objetivo de cada publicacion, la relacién que tienen estos papers
con el analisis de categorias, posibles técnicas de Learning Analytics, que se identifica y
basicamente porque son las publicaciones que mas relacion tienen con el tema de estudio,
y se evidencia un breve resumen de cada uno de ellos, mismos que se detallan a

continuacion:

1. Analysis of sharable learning processes and action patterns for adaptive
learning support

(Zhou 2014) Este documento, se centra en el analisis profundo de los patrones de
comportamiento de aprendizaje en el proceso de aprendizaje orientado a tareas, que
tiene como objetivo extraer y describir los procesos de aprendizaje compartibles para el

apoyo de aprendizaje adaptativo. Menciona a tres categorias, denominadas Patrones
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regulares, Patrones sucesivos y Patrones frecuentes, se clasifican para describir los
patrones de aprendizaje de los usuarios con diferentes caracteristicas, que utilizaria
para recomendar a los usuarios el proceso de aprendizaje adaptativo como guia de

aprendizaje.

e Categorias encontradas: Patrones regulares, patrones sucesivos, patrones
frecuentes

e Objetivo: Describir los patrones de aprendizaje de los usuarios con diferentes
caracteristicas, que utilizaria para recomendar a los usuarios el proceso de
aprendizaje adaptativo como guia de aprendizaje.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no encontrada

2. An automatic classifier for exam questions in Engineering: A process for Bloom's

taxonomy

(Jayakodi 2016) se centra en el uso de una taxonomia de aprendizaje, que se adapta
bien a la informatica y la ingenieria para categorizar y asignar ponderaciones a las
preguntas del examen de acuerdo con los niveles de taxonomia. Se utilizaron técnicas
existentes de procesamiento de lenguaje natural (NLP), algoritmos de similitud de
Wordnet con paquete NLTK y Wordnet y se desarrollé un nuevo conjunto de reglas para
identificar la categoria y el peso para cada pregunta de examen segin la taxonomia de
Bloom. El resultado de la clasificacion es un conjunto de ponderaciones asignadas en
cada categoria de taxonomia, que indica la probabilidad de que una pregunta entre en
una categoria determinada. La categoria de peso mas alto, se consideréd como la
categoria principal de la pregunta del examen. De acuerdo con el conjunto de reglas
generadas, la precision para detectar la categoria principal correcta de una pregunta es
del 82%

e Categorias encontradas: Conocimiento, Comprension, Aplicacidn, Analisis,
Sintesis y Evaluacion

e Objetivo: Emplear una taxonomia de aprendizaje, que se adapta bien a la
informatica y la ingenieria para categorizar y asignar ponderaciones a las
preguntas del examen de acuerdo con los niveles de taxonomia.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: técnicas existentes de
procesamiento de lenguaje natural (NLP), algoritmos de similitud de Wordnet

con paquete NLTK y Wordnet y se desarrollé un nuevo conjunto de reglas para
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identificar la categoria y el peso para cada pregunta de examen de acuerdo con

la taxonomia de Bloom.

3. Clustering patterns of engagement in Massive Open Online Courses (MOOCs):
the use of learning analytics to reveal student categories

(Khalil 2017) Este documento trata sobre los cursos masivos abiertos en linea (MOOC)
que son cursos remotos, que se destacan en la heterogeneidad y cantidad de sus
estudiantes. Debido a la peculiaridad de ser masivo, los grandes conjuntos de datos
generados por las plataformas MOOC requieren herramientas y técnicas avanzadas para
revelar patrones ocultos con el propdsito de mejorar el aprendizaje y las conductas
educativas. Esta publicaciéon ofrece un estudio de investigaciéon sobre el uso de la
agrupacion como una de estas técnicas para retratar la participacion de los estudiantes

en los MOOC.

e Categorias encontradas: Gaming the system o Estudiantes sociales, Estudiantes
perfectos y Desercion

e Objetivo: Ofrecer un estudio de investigacion sobre el uso de la agrupaciéon como
una de estas técnicas para retratar la participacion de los estudiantes en los MOOC.
Se busca clasificar a los estudiantes en categorias apropiadas en funcién de su
nivel de compromiso.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: iMooX Learning Analytics Prototype

(iLAP)

1. Demographic effects on student-reported satisfaction with teams and

teammates in a first-year, team-based, problem-based course

(Fowler 2016) Este estudio exploratorio de datos existentes ha descubierto patrones
interesantes en las evaluaciones de los estudiantes sobre la satisfaccion del equipo y
las contribuciones que investigarian mas a fondo, tal vez a través de entrevistas de
seguimiento o mediante un disefio experimental. En este gran conjunto de datos,
muchas comparaciones fueron significativas. Los resultados de interés con respecto a
la satisfaccion del equipo incluyeron un patrén de satisfacciéon por desglose por sexo
del equipo. Los equipos con dos o mas mujeres fueron mucho menos felices (promedio
de satisfaccion de 3.79 en una escala de 5 puntos) en comparacion con los estudiantes

en equipos de hombres justos (4.25) y equipos con una mujer (4.32).
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¢ Categorias encontradas: Equipos de trabajo con dos o mas mujeres, Equipos de
trabajo solo de hombres, Equipos de trabajo con una sola mujer y Equipos de
trabajo que incluian estudiantes internacionales.

e Objetivo: Identificar efecto del género de los estudiantes y la composicion de
género del equipo en la satisfacciéon del equipo y las evaluaciones de los
estudiantes de las contribuciones del equipo.

o Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no identificadas

Educational data sciences - Framing emergent practices for analytics of learning,
organizations, and systems

(Piety 2014) En este documento, se desarrolla un marco conceptual para organizar
actividades analiticas emergentes que involucran datos educativos que clasificarian en
categorias amplias y, a menudo, poco definidas, incluye Analisis Académico /
Institucional, Andlisis de Aprendizaje / Mineria de Datos Educativos, Andlisis /

Personalizacién de Aprendizaje y Mejora Sistémica de la Instruccion.

e Categorias encontradas: Andlisis Académico / Institucional, Andlisis de
Aprendizaje / Mineria de Datos Educativos, Andlisis / Personalizacién de
Aprendizaje y Mejora Sistémica de la Instruccién.

e Objetivo: Desarrollar un marco conceptual para organizar actividades analiticas
emergentes que involucran datos educativos

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Mineria de Datos educativos

(EDM)

Enhancing teaching and learning through educational data mining and learning
analytics: An issue brief

(Bienkowski 2014) Este informe tematico esta destinado a ayudar a los responsables
de las politicas y a los administradores a comprender cdmo, se han aplicado, y se
aplicaria, los andlisis y la mineria de datos para la mejora educativa. En la actualidad,
la mineria de datos educativos tiende a centrarse en el desarrollo de nuevas
herramientas para descubrir patrones en los datos. Estos patrones generalmente, se
refieren a los microconceptos involucrados en el aprendizaje: multiplicaciéon de un
digito, resta con acarreos, etc. El analisis de aprendizaje, al menos tal como se lo
compara actualmente con la mineria de datos, se enfoca en la aplicacién de
herramientas y técnicas a mayores escalas, como en los cursos y en las escuelas e

instituciones postsecundarias. Pero ambas disciplinas funcionan con patrones y
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5.

predicciones: si podemos discernir el patréon en los datos y dar sentido a lo que sucede,

podemos predecir lo que vendra después y tomar las medidas apropiadas.

¢ Categorias encontradas: Mineria de datos educativos

e Objetivo: Ayudar a los responsables de las politicas y a los administradores a
comprender cémo se han aplicado, y se aplicaria, los analisis y la mineria de
datos para la mejora educativa.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Analisis de redes sociales,

Metadatos sociales o de atencion, Andlisis visual de datos

Exploring student interactions: Learning analytics tools for student tracking

(Conde 2015) Este documento presenta cuatro categorias de herramientas de analisis
de aprendizaje: paneles, herramientas ad hoc, herramientas para el analisis de
problemas especificos y marcos de andlisis de aprendizaje, y detalla las caracteristicas
de una seleccién de herramientas dentro de cada categoria: Moodle Dashboard and
Moodle default reports herramienta; Herramienta de evaluacién de interacciones y
trabajo en equipo; SNAPP, GraphFES y Moodle Engagement Analytics; y VeLA y GISMO.
El estudio investiga como estas herramientas, se aplicarian al analisis de cursos
mediante el uso de datos reales de un curso que hizo un uso intensivo de foros, wikis,

recursos web, videos, concursos y tareas.

¢ Categorias encontradas: Paneles, Herramientas ad hoc, herramientas para el
andlisis de problemas especificos y marcos de analisis de aprendizaje.

e Objetivo: Investigar como estas herramientas, se aplicaria al analisis de cursos
mediante el uso de datos reales de un curso intensivo: foros, wikis, recursos
web, videos, concursos y tareas.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Moodle Dashboard and Moodle
default reports herramienta, Herramienta de evaluacion de interacciones y
trabajo en equipo, SNAPP, GraphFes y Moodle Engagemente Analytics y VELA
Y GISMO.

An information policy perspective on learning analytics

(Haythornthwaite 2017) Este documento ofrece una perspectiva de politica de
informacién sobre andlisis de aprendizaje, une el trabajo de otros sobre ética y
privacidad en la gestion de datos de analisis de aprendizaje, pero extendiéndose para

considerar cémo, se desarrollan los problemas en el ciclo de vida de la informacién y
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en la formacion de politicas. Al basarse en los principios de la politica de informacién,
se informa el analisis del aprendizaje y se lleva el analisis del aprendizaje al dominio
de la politica de informaciéon. La combinacién resultante ayudaria a informar el
desarrollo de politicas para instituciones educativas a medida que implementan y

administran politicas y practicas de analisis de aprendizaje.

e Categorias encontradas: Recopilacion, Almacenamiento, Procesamiento y
Difusion de la informacién impulsada por las tecnologias informaticas.

e Objetivo: Ofrecer una perspectiva de politica de informacién sobre analisis de
aprendizaje, ayudaria a informar el desarrollo de politicas para instituciones
educativas a medida que implementan y administran politicas y practicas de
analisis de aprendizaje.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Politica de informacién

Informing Pedagogical Action: Aligning Learning Analytics With Learning Design
(Lockyer 2013) Este articulo considera el campo en desarrollo del analisis del
aprendizaje y argumenta que, para pasar de la practica a pequefia escala a la
aplicabilidad a gran escala, es necesario establecer un marco contextual que ayude a
los profesores a interpretar la informacién que brinda el andlisis. El articulo presenta
el disefio de aprendizaje como una forma de documentacién de intenciéon pedagbgica
que proporciona el contexto para dar sentido a diversos conjuntos de datos analiticos.
Investiga un ejemplo de disefio de aprendizaje para explorar como las categorias
amplias de analisis, que llamamos punto de control y andlisis de procesos, informa
la interpretacion de los resultados de un disefio de aprendizaje y facilitar la acciéon

pedagdgica.

e Categorias encontradas: Punto de Control y Analisis de procesos.

¢ Objetivo: Presentar el disefio de aprendizaje como una forma de documentacién
de intencion pedagoégica que proporciona el contexto para dar sentido a
diversos conjuntos de datos analiticos.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Moodle, SNAPP (Social Networks
Adapting Pedagogical Practice), GLASS (Gradient’s Learning Analytics System),
LOCO Analyst, Cohere.

Mining student’s activities from a computer supported collaborative learning

system based on peer to peer network
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(Ji 2016) En este documento, se propone un modelo de actividad del alumno que
representa la informacidén de actividad del alumno almacenada en un sistema CSCL. En
cuanto al modelo propuesto de actividad del alumno, clasifica las actividades de
aprendizaje en un sistema CSCL en tres categorias: vivacidad, aprendizaje y relacién;
luego crea cocientes para representarlos en consecuencia. Ademas, desarrolla un
Sistema CSCL, que denominamos COLLA, aplicamos el modelo propuesto de actividad

del alumno y analizamos los resultados.

e Categorias encontradas: Vivacidad, aprendizaje y relacion.

e Objetivo: Proponer un modelo de actividad del alumno que representa la
informacién de actividad del alumno almacenada en un sistema CSCL (sistema
de Aprendizaje colaborativo asistido por computadora).

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Mineria de Datos.

Practice exams make perfect: Incorporating course resource use into an early
warning system

(Waddington 2014) Los sistemas de alerta temprana (Early Warning Systems, EWS),
se desarrollan y utilizan con mayor frecuencia para agregar multiples fuentes de datos
y brindar informacién oportuna a los interesados acerca de los estudiantes que
necesitan apoyo académico. A medida que estos sistemas, se vuelven mas complejos,
existe una necesidad creciente de incorporar informacién relevante y en tiempo real
relacionada con el curso que podria ser un predictor del éxito o fracaso de un
estudiante. Este articulo presenta una investigacion de cdmo incorporar el uso de los
recursos del curso por parte de los estudiantes de un Sistema de Gestion del
Aprendizaje (LMS) a un sistema de alerta temprana (EWS) existente. Especificamente,
enfocamos los esfuerzos en comprender la relaciéon entre el uso de recursos del curso

y la calificacion final del curso del estudiante.

e Categorias encontradas: Recursos del curso

e Objetivo: Incorporar el uso de los recursos del curso por parte de los
estudiantes de un Sistema de Gestion del Aprendizaje (LMS) a un sistema de
alerta temprana (EWS) existente.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Sistema de Gestion del Aprendizaje

(LMS) a un sistema de alerta temprana (EWS).
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9. The relationship between educational performance and online access routines:

Analysis of students' access to an online discussion forum

(Khan 2012) Este documento presenta un estudio de los patrones de comportamiento
asociados con los estudiantes que acceden a un foro de discusién en linea. Los datos
recopilados sobre la frecuencia de acceso y la duraciéon de las sesiones, se analizan
para establecer varias categorias de alumnos, que representan las diferencias entre la
cohorte en términos de participacion en el aprendizaje social. Se estudié un curso de
escuela de negocios britanica para estudiantes de segundo afio durante dos afios (es
decir, dos cohortes) y los resultados se combinaron para derivar categorias de tipos de
estudiantes. Concluimos que ese logro académico no parece estar relacionado

necesariamente con el comportamiento de acceso del alumno.

o Categorias encontradas: Estudiante con propésito, Estudiante dirigido,
Estudiante inquisitivo, Estudiante estratégico, Estudiante apatico, Estudiante
separado y estudiante comprometido.

e Objetivo: Estudiar los patrones de comportamiento asociados con los
estudiantes que acceden a un foro de discusion en linea.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no encontradas

10. Relationships among tasks, collaborative inquiry processes, inquiry resolutions,
and knowledge outcomes in adolescents during guided discovery-based game
design in school
(Reynolds 2016) Este estudio investiga las practicas colaborativas de busqueda de
informacidn, creacidn de sentido y construccion de conocimiento de los estudiantes de
secundaria media en un programa de aprendizaje basado en el descubrimiento guiado
en el cual los estudiantes y sus maestros participan diariamente en una clase formal en
la escuela y una calificacién por un afio completo. El aprendizaje esta respaldado por
informacién que incluye un sistema de gestion de aprendizaje wiki (LMS) que contiene
el plan de estudios, actividades de disefio organizadas, funciones de redes sociales,
tutoriales y tareas informativas. Los estudiantes se involucran en un entorno de
construccién mixta de aprendizaje en su saldn de clases, y trabajan en equipo de forma
colaborativa en el disefio del juego. El estudio se basa en datos de video cualitativos de
seis casos de equipo, utiliza un esquema de codificacion de categorias para los
conceptos de tarea, modalidad de busqueda colaborativa de informaciéon (CIS) y
resultados de resolucién de la investigacion. También, considera los vinculos entre los

procesos y los resultados del aprendizaje.
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¢ Categorias encontradas: TAREA (Cémo buscar; disefio grafico y dibujo;
programacidn basica; programacién avanzada; desarrollo del tema del juego;
control de versiones y administracion de archivos; musica; animacion de
personajes; retroalimentaciéon compartida; funciones basicas de la
computadora; otra revision del juego; N / A)

COLABORACION Y RECURSOS DE INFORMACION (consulta individual utilizan
el LMS de wiki; consulta individual utilizan Internet en general; colaboracién
entre compafieros de equipo; compafieros trabajan juntos usan el wiki LMS;
compafieros de equipo que trabajan juntos usan Internet en general;
compafieros de clase que trabajan juntos utilizan su propia experiencia;
compafieros trabajan juntos y usan el wiki LMS; compafieros de clase trabajan
juntos y utilizan Internet en general; maestro que trabaja con el estudiante;
profesor que trabaja con el alumno (s) utiliza el wiki LMS; maestro que trabaja
con el / los estudiante (s) usa Internet en general; asistencia iniciada por el
maestro)

RESULTADO DEL INCIDENTE DE CONSULTA (tarea en progreso; investigacion
resuelta; no se encontré ninguna solucion y la tarea quedd en el limbo; no se
encontrd una solucién y la tarea se canceld; solucién potencial encontrada,
probada y que resultd en falla; solucién potencial encontrada pero rechazada;
y el resultado del incidente de la investigacion no pudo ser determinado)

e Objetivo: Investigar las practicas colaborativas de busqueda de informacidn,
creacion de sentido y construccién de conocimiento de los estudiantes de
secundaria media en un programa de aprendizaje basado en el descubrimiento
basado en el descubrimiento guiado en el cual los estudiantes y sus maestros
participan diariamente en una clase

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no encontradas

11. Review of research on student-facing learning analytics dashboards and
educational recommender systems
(Bodily 2017) Este articulo es una revision exhaustiva de la literatura de los sistemas
de informes analiticos de aprendizaje orientados a los estudiantes que rastrean los
datos analiticos de aprendizaje y los informan directamente a los estudiantes. Esta
revision de literatura, se basa en cuatro revisiones bibliograficas realizadas
previamente en dominios similares. De los 945 articulos recuperados de bases de

datos y revistas, se incluyeron 93 articulos en el andlisis. Los articulos fueron
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12.

codificados en base a las siguientes cinco categorias: funcionalidad, fuentes de datos,
analisis de disefio, percepciones de los estudiantes y efectos medidos. Con base en esta
revisién, necesitamos investigacién sobre sistemas de informes de andlisis de
aprendizaje, que se dirijan al proceso de disefio y desarrollo de los sistemas de
informes, no solo a los productos finales. Este proceso de disefio y desarrollo incluye
andlisis de necesidades, andlisis de disefio visual, justificaciones de seleccién de

informacién y encuestas de percepcion de los estudiantes.

e Categorias encontradas: Funcionalidad, fuentes de datos, analisis de disefio,
percepciones de los estudiantes y efectos medidos

e Objetivo: Revisar exhaustivamente la literatura de los sistemas de informes de
Learning Analytics orientados a los estudiantes que rastrean Learning
Analytics de aprendizaje y los informan directamente a los estudiantes.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no encontrados

SMILI: A Framework for Interfaces to Learning Data in Open Learner Models,
Learning Analytics and Related Fields

(Bull 2016) Este documento argumenta que hay un cambio importante en la
naturaleza y el rol de los modelos de aprendizaje incluso dentro de la Inteligencia
Artificial en la educacién y la investigacion de Sistemas Inteligentes de Tutoria. ;A la
luz de estas tendencias, y reflexiona sobre el uso de SMILI ?, este documento presenta
una versién revisada y mas simple de SMILIL junto a la versién original. En ambos
casos, hay categorias adicionales para abarcar nuevas tendencias, que se aplica, omite
0 sustituye seglin sea necesario. Ahora ofrecemos esto como una guia para
disefiadores de interfaces para OLM, andlisis de aprendizaje y campos relacionados, y

destacamos las areas donde, se necesita mas investigacion.

e Categorias encontradas: no encontradas

e Objetivo: Proporcionar a los investigadores una forma sistematica de describir,
comparar y criticar los OLM (modelos de aprendizaje abierto) en relacién a
SMILI (Modelos de estudiantes que invitan al alumno).

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Big Data, Learning at Scale (L @ S),

Educational Data Mining (EDM) y Quantified Self (QS).
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13. Social learning analytics
(Shum 2012) Este documento habla acerca de learning analytics social (SLA) presenta
desafios y oportunidades importantes para la investigaciéon y la empresa, en tres
aspectos importantes. El primero es que el panorama de aprendizaje es
extraordinariamente turbulento en la actualidad, en gran parte debido a los factores
tecnoldgicos. El segundo desafio es identificar diferentes tipos de SLA y sus tecnologias
y usos asociados. Discutes cinco categorias de analitica en relacién con el aprendizaje
social en linea; estos analisis son inherentemente sociales. Esto establece la escena
para un tercer desafio, el de implementar analisis que tengan integridad pedagogica y
ética en un contexto donde el poder y el control sobre los datos ahora son de
importancia primordial. Considera algunas de las inquietudes que provocan los
analisis de aprendizaje, y sugerimos que Social Learning Analytics proporciona formas
de avanzar. Concluimos al revisar los conductores y las tendencias, y consideramos los
escenarios futuros que podemos ver desplegados a medida que las herramientas y

servicios de SLA maduran.

¢ Categorias encontradas: El contexto de individualidad, EI contexto de tiempo,
El contexto de ubicacidn, El contexto de la actividad, El contexto de las
relaciones.

e Objetivo: Proponer que el disefio y la implementaciéon de Social Learning
Analytics (SLA) presente desafios y oportunidades importantes para
investigacion y empresa, en tres aspectos importantes (panorama de
aprendizaje, tipos de SLA y tecnologias, integridad pedagédgica y ética).

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Business Intelligence, Data Mining,
also called Knowledge Discovery in Databases (KDD), Educational Data Mining

(EDM), Blackboard and Moodle are well-known examples of VLEs.

14. Students' performance prediction using multi-channel decision fusion
(Moradi 2014) Este documento menciona un enfoque de fusion de decisiéon multicanal,
basado en el uso de la actuacién en "categorias de asignacién”, como asignaciones de
tarea, para determinar el rendimiento general de un alumno. En el enfoque propuesto,
los datos recopilados, se utilizan para determinar cuatro clases de niveles de
desempefio "experto”, "bueno”, "promedio” y "débil". Esta clasificacion se realiza tanto
en el rendimiento general como en el desempefio en las categorias de asignacién.

Luego, se aprende un mapeo de las actuaciones en "categorias de asignacién", y se usa

para predecir el rendimiento general. La principal ventaja del enfoque propuesto es su
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capacidad para estimar el rendimiento de los estudiantes después de algunas

asignaciones.

¢ Categorias encontradas: categorias de asignacion
e Objetivo: determinar el rendimiento de los alumnos para ajustar mejor los
materiales y las estrategias educativas a lo largo del proceso de aprendizaje.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no encontradas

15. Technology-enhanced learning: Evidence-based improvement
(Scanlon 2015) Este documento resume 4 categorias de trabajo en curso de
investigacion de tecnologia educativa, que se ha encontrado que son importantes para
considerar lo que constituye una implementaciéon exitosa de aprendizaje con
tecnologia mejorada. Estas consideraciones influyen en la probabilidad o factibilidad
de una adopcién mas amplia de una implementaciéon particular de Aprendizaje

mejorado por tecnologia a largo plazo.

¢ Categorias encontradas: Interdisciplinariedad; Aprendizaje de disefio y analisis
de aprendizaje; Intento persistente; Bricolage.

e Objetivo: Evidenciar la implementacién exitosa de aprendizaje con tecnologia
mejorada.

¢ Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no encontradas.

16. Trends and issues in student-facing learning analytics reporting systems

research

(Bodily 2017) Este documento menciona, que se lleva a cabo una revision de la
literatura sobre los sistemas que rastrean los datos analiticos del aprendizaje (por
ejemplo, uso de recursos, tiempo dedicado, datos de evaluacién, etc.) y
proporcionamos un informe a los estudiantes en forma de visualizaciones,
comentarios o recomendaciones. Esta revisiéon incluyd un riguroso proceso de
busqueda de articulos. Los articulos se codificaron en cinco categorias elegidas segin
el trabajo previo realizado en esta area: funcionalidad, fuentes de datos, analisis de
diseno, efectos percibidos y efectos reales. El propdsito de esta revision es identificar
las tendencias en la literatura actual del sistema de informes analiticos de aprendizaje
de estudiantes y proporcionar recomendaciones para los investigadores vy

profesionales del analisis de aprendizaje para el trabajo futuro.
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17.

18.

e Categorias encontradas: Funcionalidad, fuentes de datos, analisis de disefio,
efectos percibidos y efectos reales.

e Objetivo: Identificar las tendencias en la literatura actual del sistema de
informes analiticos de aprendizaje de estudiantes y proporcionar
recomendaciones para los investigadores y profesionales del andlisis de
aprendizaje para el trabajo futuro.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: no encontradas.

Using learning analytics to assess student learning in online courses

(Martin 2016) En este documento, los autores revisan diferentes categorias de
evaluaciones en linea e identifican conjuntos de datos para recopilarse y analizarse
para cada uno de ellos. Se utilizaron dos herramientas diferentes de andlisis y
visualizacién de datos: Tabla para datos instructores, disefiadores de instruccidn,

administradores e investigadores educativos que utilizan evaluaciones en linea.

¢ Categorias encontradas: Tipo de comprension, Panel de discusion, Reflexion
enfocada, Proyecto basado.

e Objetivo: Evaluar el aprendizaje de los estudiantes en cursos en linea mediante
el uso de andlisis de aprendizaje.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Quantitative Analysis, Social

Network Analysis, Qualitative Analysis.

What can we learn from Facebook activity? Using social learning analytics to
observe new media literacy skills

(Ahn 2013) Este documento, recopilo datos de actividad sin procesar que fue
compartido por una muestra exploratoria de usuarios de Facebook. Luego uso anadlisis
de factores y modelos de regresion para mostrar como (a) la actividad en linea de los
miembros de Facebook, se fusiona en distintas categorias de comportamiento en redes
sociales y (b) como estos comportamientos participativos, se correlacionan y predicen
medidas de nuevas habilidades de alfabetizacién mediatica. El estudio demuestra el
uso de andlisis para comprender las alfabetizaciones integradas en la actividad de las
redes sociales de las personas. Las implicaciones hablan del potencial del analisis de
aprendizaje social para identificar y predecir nuevas habilidades de alfabetizacion

mediatica a partir de flujos de datos en plataformas de redes sociales.
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¢ Categorias encontradas: La actividad en linea de los miembros de Facebook se
fusiona en distintas categorias de comportamiento en redes sociales y Cémo
estos comportamientos participativos, se correlacionan y predicen medidas de
nuevas habilidades de alfabetizaciéon mediatica.

o Objetivo: Identificar y predecir nuevas habilidades de alfabetizacién mediatica a
partir de flujos de datos en plataformas de redes sociales.

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Mineria de Datos Educativos

19. What drives a successful MOOC? An empirical examination of criteria to assure

20.

design quality of MOOCs

(Yousef 2014) Este articulo menciona a varios estudios que identificaron un gran
conjunto de criterios para el disefio exitoso de los sistemas TEL en general, no todos se
utiliza en el contexto MOOC, debido a algunas caracteristicas inicas de los MOOC. Este
estudio es un primer paso hacia la identificaciéon de criterios especificos que
consideraria al disefiar e implementar MOOC. Los resultados de este estudio empirico,
se basan en una gran encuesta dirigida tanto a los estudiantes como a los profesores,
ambos con experiencia MOOC. Como resultado, identificamos y clasificamos 74
indicadores clasificados en las dos dimensiones principales de criterios pedagégicos y
tecnolégicos distribuidos en seis categorias. A partir de estos, se descubrié que las
categorias de analisis y evaluacion de aprendizaje son las caracteristicas clave para los

MOOC efectivos.

¢ Categorias encontradas: Categoria de disefio instruccional, Categoria de
evaluacion, Categoria de interfaz de usuario, Categoria de contenido de video,
Categoria de herramientas sociales y de aprendizaje, Categoria de analisis de
aprendizaje.

e Objetivo: Identificar los criterios especificos que consideraria al disefiar e
implementar MOOC

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas:

Wiki-LDA: A mixed-method approach for effective interest mining on twitter
data

(Pu 2016) Este documento, se enfoca en la dimensién de interés de un modelo de
aprendizaje y presentamos Wiki-LDA como un método novedoso para explotar
efectivamente los intereses de los usuarios en Twitter. Aplicamos un enfoque de

método mixto que combina la asignacion de Dirichlet latente (LDA), API de mineria de
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textos y categorias de wikipedia. Wiki-LDA ha demostrado su eficacia en la tarea de

minar los intereses y la clasificacién en los datos de Twitter, supera a la LDA estandar.

e Categorias encontradas: Brand management, cloud application, web services,
social information process, internet ages.

e Objetivo: Crear un modelo de aprendizaje que permita identificar un método
mixto que combine la asignacién de Dirichlet latente (LDA), API de mineria de
textos y categorias de wikipedia. (Wiki-LDA)

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Mineria de Datos Educativos

21. WordNet and cosine similarity based classifier of exam questions using bloom's

taxonomy

(Jayakodi 2016) esta investigacion, se centra principalmente en categorizar las
preguntas del examen automaticamente en sus niveles de aprendizaje, utiliza la
taxonomia de Bloom. Las técnicas de procesamiento de lenguaje natural (NLP) tales
como tokenizacidn, eliminacién de palabra de parada, lematizacién y etiquetado, se
usaron antes de generar el conjunto de reglas, que se utilizara para esta clasificacion.
Los algoritmos de similitud de WordNet con NLTK y el algoritmo de similitud de
coseno, se desarrollaron para generar un conjunto Unico de reglas para identificar la
categoria de pregunta y el peso para cada pregunta de examen segun la taxonomia de

Bloom.

¢ Categorias encontradas: Conocimiento, Comprension, Solicitud, Analisis,
Sintesis, Evaluacion.

e Objetivo: Categorizar las preguntas del examen automaticamente en sus niveles
de aprendizaje, utiliza la taxonomia de Bloom

e Técnicas de Learning Analytics utilizadas: Taxonomia de Bloom y Técnicas

de procesamiento de lenguaje natural (NLP)

4.7.5.1. CUADRO COMPARATIVO

Este cuadro permite resumir los papers que podran servirnos al momento de buscar
informacién al momento de categorizar las técnicas de Learning Analytics, ademas,
permitird conocer las categorias encontradas en cada documento, asi como su objetivo.

Tabla 9: Cuadro comparativo de las categorias encontradas en los papers de Método

(EndNote)
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TITULO OBJETIVO CATEGORIAS TECNICAS DE LEARNING | AUTOR
ANALYTICS POR CATEGORIA
Analysis of | Describir los patrones de | Patrones regulares, patrones (Zhou 2014)
sharable learning | aprendizaje de los usuarios con | sucesivos, patrones
processes and | diferentes caracteristicas, que se | frecuentes
action patterns for | utiliza para recomendar a los
adaptive learning | usuarios el proceso de aprendizaje
support adaptativo como guia de aprendizaje.
An automatic | Emplear una  taxonomia  de | Conocimiento, Comprension, | técnicas existentes de | (Jayakodi 2016)
classifier for exam | aprendizaje, que se adapta bien a la | Aplicacién, Analisis, Sintesis | procesamiento de lenguaje
questions in | informdatica y la ingenieria para | y Evaluaciéon natural (NLP), algoritmos de
Engineering: A | categorizar y asignar ponderaciones similitud de Wordnet con
process for | a las preguntas del examen de paquete NLTK y Wordnet, y se
Bloom's taxonomy | acuerdo con los niveles de desarrollé un nuevo conjunto
taxonomia. de reglas para identificar la
categoria y el peso para cada
pregunta de examen de
acuerdo con la taxonomia de
Bloom.
Clustering patterns | Ofrecer un estudio de investigacién | Gaming the system o | iMooX Learning Analytics | (Khalil 2017)
of engagement in | sobre el uso de la agrupaciéon como | Estudiantes sociales, | Prototype (iLAP)
Massive Open | una de estas técnicas para retratar la | Estudiantes  perfectos y
Online Courses | participacién de los estudiantes en | Desercién
(MOOCs): the use of | los MOOC. Se busca clasificar a los
learning analytics to | estudiantes en categorias apropiadas
reveal student | en funcibn de su nivel de
categories compromiso.
Demographic Identificar efecto del género de los | Equipos de trabajo con dos o | No identificadas (Fowler 2016)

effects on student-
reported

estudiantes y la composicién de
género del equipo en la satisfaccién

mas mujeres, Equipos de
trabajo solo de hombres,
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satisfaction with | del equipo y las evaluaciones de los | Equipos de trabajo con una

teams and | estudiantes de las contribuciones del | sola mujer y Equipos de

teammates in a | equipo. trabajo que incluian

first-year, team- estudiantes internacionales.

based, problem-

based course

Educational data | Desarrollar un marco conceptual | Andlisis Académico / Mineria de Datos educativos | (Piety 2014)
sciences - Framing | para organizar actividades analiticas | Institucional, Anélisis de (EDM)

emergent emergentes que involucran datos | Aprendizaje / Mineria de

practices for | educativos Datos Educativos, Andlisis /

analytics of Personalizacion de

learning, Aprendizaje y Mejora

organizations, and Sistémica de la Instruccion.

systems

Enhancing Ayudar a los responsables de las | Mineria de datos educativos | Andlisis de redes sociales, | (Bienkowski
teaching and | politicas y a los administradores a Metadatos sociales o de | 2014)
learning through | comprender cémo, se han aplicado, atencion, Andlisis visual de

educational data | los analisis y la mineria de datos para datos

mining and | la mejora educativa.

learning analytics:

An issue brief

Exploring student | Investigar como estas herramientas | Paneles, Herramientas ad | Moodle Dashboard and | (Conde 2015)
interactions: se aplica al analisis de cursos | hoc, herramientas para el | Moodle default reports

Learning analytics
tools for student
tracking

mediante el uso de datos reales de
un curso intensivo: foros, wikis,
recursos web, videos, concursos y
tareas.

analisis de problemas
especificos y marcos de
analisis de aprendizaje.

herramienta, Herramienta de
evaluacion de interacciones y
trabajo en equipo, SNAPP,
GraphFes y Moodle
Engagemente  Analytics vy
VELA'Y GISMO.
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An information
policy perspective
on learning
analytics

Ofrecer una perspectiva de politica
de informacién sobre andlisis de
aprendizaje, ayudar a informar el
desarrollo de  politicas para
instituciones educativas a medida
que implementan y administran
politicas y practicas de analisis de
aprendizaje.

Recopilacién,
Almacenamiento,
Procesamiento y Difusion de
la informaciéon impulsada
por las tecnologias
informaticas.

Politica de informacion

(Haythornthwaite
2017)
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Informing Presentar el disefio de aprendizaje | Punto de Control y Andlisis | Moodle, SNAPP (Social | (Lockyer 2013)
Pedagogical como una forma de documentacién | de procesos. Networks Adapting

Action:  Aligning | de intencién pedagoégica que Pedagogical Practice), GLASS

Learning Analytics | proporcione el contexto para dar (Gradient’s Learning Analytics

With Learning | sentido a diversos conjuntos de System), LOCO Analyst,

Design datos analiticos. Cohere.

Mining students | Proponer un modelo de actividad del | Vivacidad, aprendizaje y | Mineria de Datos. (Ji2016)
activities from a | alumno que representa la | relacion.

computer informacion de actividad del alumno

supported almacenada en un sistema CSCL

collaborative (sistema de Aprendizaje colaborativo

learning  system | asistido por computadora).

based on peer to

peer network

Practice exams | Incorporar el uso de los recursos del | Recursos del curso Sistema de Gestion del | (Waddington
make perfect: | curso por parte de los estudiantes de Aprendizaje (LMS) a wun | 2014)
Incorporating un Sistema de Gestién del sistema de alerta temprana

course resource | Aprendizaje (LMS) a un sistema de (EWS).

use into an early | alerta temprana (EWS) existente.

warning system

The relationship | Estudiar los patrones de | Estudiante con propdésito, | no encontradas (Khan 2012)
between comportamiento asociados con los | Estudiante dirigido,

educational estudiantes que acceden a un foro de | Estudiante inquisitivo,

performance and | discusién en linea. Estudiante estratégico,

online access Estudiante apatico,

routines: Analysis Estudiante  separado y

of students' access
to an online

estudiante comprometido.
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discussion forum

Relationships
among tasks,
collaborative
inquiry processes,
inquiry
resolutions, and
knowledge
outcomes in

adolescents during
guided discovery-
based game design
in school

Investigar las practicas colaborativas
de busqueda de informacion,
creacion de sentido y construccion
de conocimiento de los estudiantes
de secundaria media en un programa
de aprendizaje basado en el
descubrimiento basado en el
descubrimiento guiado en el cual los
estudiantes 'y  sus  maestros
participan diariamente en una clase

TAREA (Cémo buscar;
disefio grafico y dibujo;
programacion basica;
programacion avanzada;
desarrollo del tema del
juego; control de versiones y
administracién de archivos;
musica; animacion de
personajes;
retroalimentacion
compartida; funciones
basicas de la computadora;
otra revision del juego; N /
A)

COLABORACION Y
RECURSOS DE
INFORMACION (consulta
individual utiliza el LMS de
wiki; consulta individual
utiliza Internet en general;
colaboracién entre
compaferos de equipo;
compafieros trabajan juntos
usan el wiki LMS;
compafieros de equipo que
trabajan juntos usan
Internet en general;
companeros de clase que
trabajan juntos utilizan su
propia experiencia;
compafieros trabajan juntos

no encontradas

(Reynolds 2016)
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usan el wiki LMS;
compafieros de clase
trabajan juntos utilizan
Internet en general; maestro
que trabaja con el
estudiante; profesor que
trabaja con el alumno (s)
utilizan el wiki LMS; maestro
que trabaja con el / los
estudiante (s) usan Internet
en general; asistencia
iniciada por el maestro)
RESULTADO DEL
INCIDENTE DE CONSULTA
(tarea en progreso;
investigacion resuelta; no se
encontrd ninguna solucién y
la tarea quedé en el limbo;
no se encontré una soluciéon
y la tarea se cancelo;
solucidén potencial
encontrada, probada y que
resulto en falla; solucion
potencial encontrada pero
rechazada; y el resultado del
incidente de la investigacion
no pudo ser determinado)
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Review of research | Revisar exhaustivamente la | Funcionalidad, fuentes de | noencontrados (Bodily 2017)
on student-facing | literatura de los sistemas de | datos, andlisis de disefio,
learning analytics | informes de Learning Analytics | percepciones de los
dashboards and | orientados a los estudiantes que | estudiantes y efectos
educational rastrean Learning Analytics de | medidos
recommender aprendizaje y los informan
systems directamente a los estudiantes.
SMILI: A | Proporcionar a los investigadores | no encontradas Big Data, Learning at Scale (L | (Bull 2016)
Framework for | una forma sistematica de describir, @ S), Educational Data Mining
Interfaces to | comparar y criticar los OLM (EDM) y Quantified Self (QS).
Learning Data in | (modelos de aprendizaje abierto) en
Open Learner | relacion a SMILI (Modelos de
Models, Learning | estudiantes que invitan al alumno).
Analytics and
Related Fields
Social learning | Proponer que el diseno y la | El contexto de | Business Intelligence, Data | (Shum 2012)
analytics implementacién de Social Learning | individualidad, El contexto | Mining, also called Knowledge
Analytics (SLA) presente desafios y | de tiempo, El contexto de | Discovery in Databases (KDD),
oportunidades importantes para | ubicacién, El contexto de la | Educational Data  Mining
investigaciéon y empresa, en tres | actividad, El contexto de las | (EDM), Blackboard  and
aspectos importantes (panorama de | relaciones. Moodle are  well-known
aprendizaje, tipos de SLA vy examples of VLEs,
tecnologias, integridad pedagédgica y
ética).
Students’ determinar el rendimiento de los | categorias de asignacion no encontradas (Moradi 2014)
performance alumnos para ajustar mejor los
prediction using | materiales 'y las  estrategias

multi-channel
decision fusion

educativas a lo largo del proceso de
aprendizaje.
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Technology- Evidenciar la implementaciéon | Interdisciplinariedad; no encontradas. (Scanlon 2015)
enhanced exitosa de aprendizaje con | Aprendizaje de disefio y
learning: tecnologia mejorada. analisis de aprendizaje;
Evidence-based Intento persistente;
improvement Bricolage.
Trends and issues | Identificar las tendencias en la | Funcionalidad, fuentes de | noencontradas. (Bodily 2017)
in student-facing | literatura actual del sistema de | datos, andlisis de disefio,
learning analytics | informes analiticos de aprendizaje | efectos percibidos y efectos
reporting systems | de estudiantes y proporcionar | reales.
research recomendaciones para los
investigadores y profesionales del
analisis de aprendizaje para el
trabajo futuro.
Using learning | Evaluar el aprendizaje de los | Tipo de comprensién, Panel | Quantitative Analysis, Social | (Martin 2016)
analytics to assess | estudiantes en cursos en linea | de discusién, Reflexidn | Network Analysis, Qualitative
student learning in | mediante el uso de andlisis de | enfocada, Proyecto basado. Analysis.
online courses aprendizaje.
What can we learn | Identificar y predecir nuevas | Laactividad en linea de los Mineria de Datos Educativos (Ahn 2013)
from Facebook | habilidades de alfabetizacién | miembros de Facebook se
activity? Using | medidtica a partir de flujos de datos | fusiona en distintas
social learning | en plataformas de redes sociales. categorias de
analytics to comportamiento en redes
observe new sociales y Como estos
media literacy comportamientos
skills participativos se
correlacionan y predicen
medidas de nuevas
habilidades de alfabetizacion
mediatica.
What drives a | Identificar los criterios especificos | Categoria de disefio (Yousef 2014)
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successful MOOC?
An empirical
examination of
criteria to assure
design quality of
MOOCs

que consideraria al diseflar e

implementar MOOC

instruccional, Categoria de
evaluacidn, Categoria de
interfaz de usuario,
Categoria de contenido de
video, Categoria de
herramientas sociales y de
aprendizaje, Categoria de
analisis de aprendizaje.

Wiki-LDA: A | Crear un modelo de aprendizaje que | Brand management, cloud | Mineria de Datos Educativos (Pu2016)
mixed-method permita identificar un método mixto | application, web services,

approach for | que combine la asignacién de | social information process,

effective interest | Dirichlet latente (LDA), API de | internetages.

mining on twitter | mineria de textos y categorias de

data wikipedia. (Wiki-LDA)

WordNet and | Categorizar las preguntas del | Conocimiento, Comprensién, | Taxonomia de Bloom vy | (Jayakodi2016)
cosine similarity | examen automdaticamente en sus | Solicitud, Andlisis, Sintesis, | Técnicas de procesamiento de

based classifier of | niveles de aprendizaje, utiliza la | Evaluacion. lenguaje natural (NLP)

exam questions | taxonomia de Bloom

using bloom's

taxonomy

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote
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4.8. RELACION ENTRE CATEGORIAS

Para agruparlos se consideré el objetivo de cada documento, pudo establecer una relacién

entre sus categorias y los clasificamos en grupos, que se detallan a continuacion:

4.8.1. GRUPO A

e (Jayakodi 2016) tiene como objetivo: Emplear una taxonomia de aprendizaje, que
se adapta bien a la informatica y la ingenieria para categorizar y asignar
ponderaciones a las preguntas del examen de acuerdo con los niveles de
taxonomia.

e (Jayakodi 2016) tiene como objetivo: Categorizar las preguntas del examen

automaticamente en sus niveles de aprendizaje, utiliza la taxonomia de Bloom.

Tabla 9: Categoria Grupo A (EndNote)

AUTOR Jayakodi
CATEGORIAS Conocimiento, Comprensién, | Conocimiento, Comprension,
Aplicacidén, Analisis, Sintesis | Solicitud, Analisis, Sintesis,
y Evaluacién Evaluacion.
TECNICAS L.A. Técnicas  existentes de | Taxonomia de Bloom vy

procesamiento de lenguaje | Técnicas de procesamiento
natural (NLP), algoritmos de | de lenguaje natural (NLP)
similitud de Wordnet con
paquete NLTK y Wordnet

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote

4.8.2. GRUPO B

e (Khalil 2017) su objetivo es: Ofrecer un estudio de investigacién sobre el uso de la
agrupacion como una de estas técnicas para retratar la participaciéon de los
estudiantes en los MOOC. Se busca clasificar a los estudiantes en categorias

apropiadas en funcién de su nivel de compromiso.
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o (Fowler 2016) su objetivo es: Identificar el efecto del género de los estudiantes y
la composicién de género del equipo en la satisfaccion del equipo y las
evaluaciones de los estudiantes de las contribuciones del equipo.

e (Khan 2012) su objetivo es: Estudiar los patrones de comportamiento asociados
con los estudiantes que acceden a un foro de discusion en linea.

e (Moradi 2014) su objetivo es: determinar el rendimiento de los alumnos para
ajustar mejor los materiales y las estrategias educativas a lo largo del proceso de

aprendizaje.

Tabla 10: Categoria Grupo B (EndNote)

AUTOR (Khalil 2017) | (Fowler 2016) (Khan 2012) (Moradi 2014)
CATEGORIAS | Gaming the | Equipos de trabajo | Estudiante con categorias de
system o | con dos o mas propdsito, asignacién
Estudiantes mujeres, Equipos Estudiante
sociales, de trabajo solo de dirigido,
Estudiantes hombres, Equipos Estudiante
perfectos y | de trabajo con una | inquisitivo,
Desercién sola mujer y Estudiante
Equipos de trabajo | estratégico,
que incluian Estudiante
estudiantes apatico,
internacionales. Estudiante
separado y
estudiante
comprometido.
TECNICAS L.A. | iMooX No identificadas No encontradas no encontradas
Learning
Analytics
Prototype
(iLAP)

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote

4.8.3. GRUPO C

e (Haythornthwaite 2017) su objetivo es: Ofrecer una perspectiva de politica de
informacion sobre andlisis de aprendizaje, ayudar a informar el desarrollo de
politicas para instituciones educativas a medida que implementan y administran
politicas y practicas de analisis de aprendizaje.

e (Lockyer 2013) su objetivo es: Presentar el disefio de aprendizaje como una
forma de documentacion de intenciéon pedagdgica que proporcione el contexto

para dar sentido a diversos conjuntos de datos analiticos.
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e (Piety 2014) Su objetivo es: Desarrollar un marco conceptual para organizar

actividades analiticas emergentes que involucran datos educativos.

e (Shum 2012) su objetivo es: Proponer que el disefio y la implementacién de Social

Learning Analytics (SLA) presente desafios y oportunidades importantes para

investigacidon y empresa, en tres aspectos importantes (panorama de aprendizaje,

tipos de SLA y tecnologias, integridad pedagédgica y ética).

e (Bull 2016) su objetivo es: Proporcionar a los investigadores una forma

sistematica de describir, comparar y criticar los OLM (modelos de aprendizaje

abierto) en relaciéon a SMILI (Modelos de estudiantes que invitan al alumno)

e (Scanlon 2015) su objetivo es: Evidenciar la implementacion exitosa de

aprendizaje con tecnologia mejorada.

e (Martin 2016) su objetivo es: Evaluar el aprendizaje de los estudiantes en cursos

en linea mediante el uso de analisis de aprendizaje.

Tabla 11: Categoria Grupo C (EndNote)

AUTOR | (Haythornt | (Locky | (Piety (Shum (Bull (Scanlon (Martin
hwaite er 2014) 2012) 2016) 2015) 2016)
2017) 2013)
CATEGO | Recopilacié | Punto Analisis El no Interdisciplin | Tipo de
RIAS n, de Académic | contexto | encontr | ariedad; compren
Almacenam | Control | o/ de adas Aprendizaje sion,
iento, y Institucio | individua de disefio y Panel de
Procesamie | Andlisis | nal, lidad, El analisis de discusio
nto y | de Analisis contexto aprendizaje; n,
Difusién de | proceso | de de Intento Reflexio
la S. Aprendiza | tiempo, persistente; n
informacio je/ El Bricolage. enfocada
n Mineria contexto )
impulsada de Datos de Proyecto
por las Educativo | ubicacién basado.
tecnologias s, Andlisis | , El
informatica / contexto
S. Personaliz | dela
acion de actividad,
Aprendiza | El
jey contexto
Mejora de las
Sistémica | relacione
dela S.
Instrucci6
n.
TECNIC | Politica de | Moodle, | Mineria Business Big no Quantita
AS L.A. | informaci6 SNAPP de Datos | Intelligen | Data, encontradas. tive
n (Social educativo | ce, Data | Learnin Analysis,
Networ | s (EDM) Mining, g at Social
ks also Scale (L Network
Adaptin called @ ), Analysis,
g Knowled | Educati Qualitati
Pedago ge onal ve
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gical Discovery | Data Analysis.
Practic in Mining
e), Database | (EDM)
GLASS s (KDD), |y
(Gradie Educatio | Quantifi
nt’s nal Data | ed Self
Learnin Mining (QS).
g (EDM),

Analyti Blackboa

cs rd and

System Moodle

), LOCO are well-

Analyst known

, examples

Cohere. of VLEs,

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote

4.8.4. GRUPO D

(Waddington 2014) su objetivo es: Incorporar el uso de los recursos del curso
por parte de los estudiantes de un Sistema de Gestién del Aprendizaje (LMS) a un
sistema de alerta temprana (EWS) existente.

(Reynolds 2016) su objetivo es: Investigar las practicas colaborativas de
busqueda de informacidn, creaciéon de sentido y construcciéon de conocimiento de
los estudiantes de secundaria media en un programa de aprendizaje basado en el
descubrimiento basado en el descubrimiento guiado en el cual los estudiantes y
sus maestros participan diariamente en una clase.

(Conde 2015) su objetivo es: Investigar como estas herramientas se aplicaria al
analisis de cursos mediante el uso de datos reales de un curso intensivo: foros,

wikis, recursos web, videos, concursos y tareas.
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Tabla 12: Categoria Grupo D (EndNote)

AUTOR (Waddington 2014) (Reynolds 2016) (Conde 2015)
CATEGORIAS Recursos del curso TAREA (Cémo buscar; disefio grafico y dibujo; programacién basica; Paneles, Herramientas ad hoc,
programacion avanzada; desarrollo del tema del juego; control de versiones y herramientas para el andlisis de
administracion de archivos; musica; animacién de personajes; problemas especificos y marcos
retroalimentacion compartida; funciones basicas de la computadora; otra de andlisis de aprendizaje.
revisién del juego; N / A) COLABORACION Y RECURSOS DE INFORMACION
(consulta individual utiliza el LMS de wiki; consulta individual utilizan Internet
en general; colaboracién entre compafieros de equipo; compaiieros trabajan
juntos usan el wiki LMS; compafieros de equipo que trabajan juntos usan
Internet en general; compafieros de clase que trabajan juntos utilizan su propia
experiencia; compafieros trabajan juntos usan el wiki LMS; compafieros de clase
trabajan juntos utilizan Internet en general; maestro que trabaja con el
estudiante; profesor que trabaja con el alumno (s) utilizan el wiki LMS; maestro
que trabaja con el / los estudiante (s) usan Internet en general; asistencia
iniciada por el maestro)
RESULTADO DEL INCIDENTE DE CONSULTA (tarea en progreso; investigacion
resuelta; no se encontré ninguna solucién y la tarea quedo en el limbo; no se
encontro una solucién y la tarea se cancel6; solucidn potencial encontrada,
probada y que result6 en falla; solucidn potencial encontrada pero rechazada; y
el resultado del incidente de la investigaciéon no pudo ser determinado)
TECNICAS L.A. Sistema de Gestién | no encontradas Moodle Dashboard and Moodle
del Aprendizaje (LMS) default reports herramienta,
a un sistema de alerta Herramienta de evaluacién de
temprana (EWS). interacciones y trabajo en
equipo, SNAPP, GraphFes vy
Moodle Engagemente Analytics
y VELA Y GISMO.

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote
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4.8.5. GRUPO E

e (Zhou 2014) su objetivo es: Describir los patrones de aprendizaje de los usuarios
con diferentes caracteristicas, cuales utilizarse para recomendar a los usuarios el
proceso de aprendizaje adaptativo como guia de aprendizaje.

o (Bienkowski 2014) su objetivo es: Ayudar a los responsables de las politicas y a
los administradores a comprender como se han aplicado, los analisis y la mineria
de datos para la mejora educativa.

e (Ahn 2013) su objetivo es: Identificar y predecir nuevas habilidades de
alfabetizacién mediatica a partir de flujos de datos en plataformas de redes
sociales.

e Yousef 2014) su objetivo es: Identificar los criterios especificos que consideraria

al disefiar e implementar MOOC

Tabla 13: Categoria Grupo E (EndNote)

AUTOR (Zhou (Bienkowski (Ahn 2013) (Yousef 2014)
2014) 2014)

CATEGORIAS Patrones Mineria de datos | Laactividad en linea Categoria de disefio
regulares, educativos de los miembros de instruccional, Categoria de
patrones Facebook se fusiona en | evaluacion, Categoria de
sucesivos, distintas categorias de | interfaz de usuario,
patrones comportamiento en Categoria de contenido de
frecuentes redes socialesy Como | video, Categoria de

estos herramientas sociales y de
comportamientos aprendizaje, Categoria de
participativos se andlisis de aprendizaje.

correlacionany
predicen medidas de
nuevas habilidades de

alfabetizacion
mediatica.
TECNICAS L.A. Andlisis de redes | Mineria de  Datos
sociales,
Educativos

Metadatos sociales
o de atencidn,
Analisis visual de
datos

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote

126




4.8.6. GRUPO F

e (Ji 2016) su objetivo es: Proponer un modelo de actividad del alumno que
representa la informaciéon de actividad del alumno almacenada en un
sistema CSCL (sistema de Aprendizaje colaborativo asistido por
computadora).

e (Pu 2016) su objetivo es: Crear un modelo de aprendizaje que permita
identificar un método mixto que combine la asignacion de Dirichlet latente

(LDA), API de mineria de textos y categorias de wikipedia. (Wiki-LDA)

Tabla 14: Categoria Grupo F (EndNote)

AUTOR (Ji2016) (Pu2016)
CATEGORIAS Vivacidad, aprendizaje y | Brand management, cloud
relacion. application, web services, social
information process, internet
ages.
TECNICAS L.A. Mineria de Datos. Mineria de Datos Educativos

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote

4.8.7. GRUPO G

e (Bodily 2017) su objetivo es: Revisar exhaustivamente la literatura de los
sistemas de informes de Learning Analytics orientados a los estudiantes que
rastrean Learning Analytics de aprendizaje y los informan directamente a los
estudiantes.

e (Bodily 2017) su objetivo es: Identificar las tendencias en la literatura actual del
sistema de informes analiticos de aprendizaje de estudiantes y proporcionar
recomendaciones para los investigadores y profesionales del andlisis de

aprendizaje para el trabajo futuro.
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Tabla 15: Categoria Grupo G (EndNote)

AUTOR (Bodily 2017)
CATEGORIAS Funcionalidad, fuentes de | Funcionalidad, fuentes de datos, analisis
datos, andlisis de diseno, | de disefio, efectos percibidos y efectos
percepciones de los | reales.
estudiantes y efectos
medidos

TECNICAS L.A. | No encontrados

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: EndNote

4.9. Respuestas a las preguntas de investigacion

4.9.1. Pregunta numero 1: ;Cuales son las (categorias / areas / tematicas educativas) en
las que se aplica el Learning Analytics

Respuesta 1. Las categorias encontradas en las que se aplica Learning Analytics

detallamos a continuacion:

e Segln el autor (Zhou 2014), en el paper titulado "Analysis of sharable learning
processes and action patterns for adaptive learning support’, encontramos
las categorias: patrones regulares, patrones sucesivos, patrones frecuentes, que
utilizarian los usuarios en el proceso de aprendizaje adaptativo como guia de
aprendizaje.

e Segun el autor (Piety 2014), en el paper titulado "Educational data sciences
Framing emergent practices for analytics of learning, organizations, and systems”
encontramos las categorias: analisis académico, institucional, analisis de
aprendizaje, personalizacién de aprendizaje y mejora sistémica de la instruccion,
para organizar actividades analiticas emergentes que involucran datos educativos.

e Segin el autor (Conde 2015), en el paper titulado “Exploring student
interactions: Learning analytics tools for student tracking” encontramos las
categorias: paneles, herramientas AD HOC, herramientas para el andlisis de
problemas especificos y marcos de analisis de aprendizaje, de manera que se
puedan aplicar al andlisis de cursos para conocer el grado de participacién y
desempefio de los estudiantes gracias al uso de datos reales en un curso
intensivo: foros, wikis, recursos web, videos, concursos y tareas.

e Segun el autor (Lockyer 2013), en el paper titulado "Informing Pedagogical
Action: Aligning Learning Analytics With Learning Design® encontramos las

categorias: punto de control y analisis de procesos, con el fin de presentar el
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disefio de aprendizaje como una forma de documentacién de intencién
pedagogica que proporciona el contexto para dar sentido a diversos conjuntos de
datos analiticos.

Segun el autor (Ji 2016), en el paper titulado " Mining student’s activities from a
computer supported collaborative learning system based on peer to peer
network™ encontramos las categorias: vivacidad, aprendizaje y relacién, de
manera que permita proponer un modelo de actividad del alumno que
representa la informacion de actividad almacenada en un sistema CSCL (sistema
de Aprendizaje colaborativo asistido por computadora).

Segun el autor (Bodily 2017), en el paper titulado "Review of research on
student-facing learning analytics dashboards and educational recommender
systems” encontramos las categorias: funcionalidad, fuentes de datos, analisis de
disefio, percepciones de los estudiantes y efectos medidos, de manera que
permita revisar exhaustivamente la literatura de los sistemas de informes de
Learning Analytics orientados a los estudiantes.

Segun el autor (Scanlon 2015), en el paper titulado "Technology-enhanced
learning: Evidence-based improvement” encontramos las categorias:
interdisciplinariedad, aprendizaje de disefio y andlisis de aprendizaje, de manera
que permita evidenciar la implementacién exitosa de aprendizaje con tecnologia
mejorada a largo plazo, con el fin de que estas consideraciones influyan en la
probabilidad o factibilidad de generar conocimiento mas especifico y
actualizado.

Segun el autor (Martin 2016), en el paper titulado "Using learning analytics to
assess student learning in online courses” encontramos las categorias: tipo de
comprension, panel de discusion y reflexion enfocada, el autor revisa diferentes
categorias de evaluaciones en linea e identifica conjuntos de datos para
recopilarse y analizarse de manera que permita evaluar el aprendizaje de los
estudiantes en cursos en linea y su interaccién en el mismo.

Segun el autor (Jayakodi 2016), en el paper titulado "WordNet and cosine
similarity based classifier of exam questions using bloom's taxonomy”
encontramos las categorias: conocimiento, comprension, solicitud, andlisis,
sintesis y evaluacidn, esta investigacidn se centra principalmente en categorizar
las preguntas del examen automdaticamente en sus niveles de aprendizaje para
identificar la categoria de pregunta y el peso para cada pregunta de examen

segun la taxonomia de Bloom, con el fin de que las técnicas de procesamiento de
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lenguaje natural (NLP) tales como tokenizacidn, eliminacién de palabra de

parada, lematizacién y etiquetado, se utilicen para esta clasificacion.

4.9.2. Pregunta nimero 2: ;Cudles son las (técnicas / métodos) de anadlisis que
aplica Learning Analytics en sus (categorias / areas / tematicas educativas)?

Respuesta 2. Una vez analizados los papers hemos identificado que no se encontré
categorias educativas, sin embargo, como técnicas de Learning Analytics hemos

determinado lo siguiente:
e En el paper * Analysis of sharable learning processes and action patterns for
adaptive learning support’, se evidencid, que no existen técnicas de Learning

Analytics identificadas.

En el paper " Educational data sciences Framing emergent practices for analytics
of learning”, se evidencié que presenta como técnicas de Learning Analytics a

Mineria de Datos Educativos (Mineria de Correlacion).

En el paper "Exploring student interactions: Learning analytics tools for student
tracking”, se evidencié que presenta como técnicas de Learning Analytics a

Mineria de reglas de asociacién.

En el paper "Informing Pedagogical Action: Aligning Learning Analytics With
Learning Design”, se evidenci6 que presenta como técnicas de Learning

Analytics a Mineria de patrones secuencial.

En el paper " Mining student’s activities from a computer supported
collaborative learning system based on peer to peer network™ se evidenci6é que
presenta como técnicas de Learning Analytics a Mineria de Datos (Mineria de

datos causales).

En el paper “Using learning analytics to assess student learning in online
courses’, se evidencido que presenta como técnicas de Learning Analytics a

Métodos de Prediccion (Estimacion Latente del conocimiento).

En el paper "WordNet and cosine similarity based classifier of exam questions
using bloom's taxonomy”, se evidencid que presenta como técnicas de Learning

Analytics a Mineria de Datos (Mineria de patrén secuencial).
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4.9.3. Pregunta numero 3: ;Cual es el (papel / objetivo / propésito / problema)
educativo en la utilizacion de Learning Analytics en sus (categorias/areas/
tematicas educativas)?

Respuesta 3. Los objetivos educativos en la utilizacién de Learning Analytics en sus
categorias educativas identificamos los siguientes:

e Segun el autor (Zhou 2014), el objetivo que expone es describir los patrones de

aprendizaje de los usuarios con diferentes caracteristicas, para utilizarse en el

proceso de aprendizaje como guia de aprendizaje.

Segun el autor (Piety 2014), el objetivo que expone es organizar actividades
analiticas con el fin de analizar el aprendizaje, nivel académico y mejora de su

instruccion gracias a la aplicaciéon de datos educativos masivos.

Segun el autor (Conde 2015), el objetivo que expone es estimar como diferentes
herramientas ayudan al andlisis de aprendizaje mediante el uso de datos reales

de un curso intensivo.

Segun el autor (Lockyer 2013), el objetivo que expone es aplicar un disefio de
aprendizaje que permita interpretar los resultados y conocer su aplicacion

pedagoégica a los profesores.

Segun el autor (Ji 2016), el objetivo que expone es clasificar las actividades de
aprendizaje de los alumnos, gracias a un modelo propuesto de actividad que
serd almacenada en un sistema CSCL (sistema de Aprendizaje colaborativo

asistido por computadora),

Segun el autor (Bodily 2017), el objetivo que expone es investigar que sistemas
de informes de andlisis de aprendizaje, se dirigen al proceso de disefio y
desarrollo de los sistemas de informes, no solo a los productos finales. Este
proceso de disefio y desarrollo incluye andlisis de necesidades, analisis de
disefno visual, justificaciones de seleccion de informaciéon y encuestas de
percepcion de los estudiantes.

e Segun el autor (Scanlon 2015), el objetivo que expone es resumir categorias que
involucren tecnologia educativa, de manera que mas adelante, se adopten esta
implementacion y sea exitosa.

e Segun el autor (Martin 2016), el objetivo que expone es examinar los conjuntos

de datos recopilados de evaluaciones en linea, de manera que se analice el

aprendizaje generado en cada estudiante.
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e Seglin el autor (Jayakodi 2016), el objetivo que expone es categorizar las
preguntas del examen automdaticamente en sus niveles de aprendizaje, utiliza

la taxonomia de Bloom.

4.9.4. Pregunta numero 4: ;Cuales son las tendencias en la aplicacion de Learning
Analytics?

Respuesta 4. Gracias al andlisis realizado por los papers, se identificé que a medida que
los alumnos utilizan herramientas digitales, genera un gran volumen de datos e
informacidn que, correctamente interpretada, resulta muy util para los docentes, como
menciona en los paperss (“Using learning analytics to assess student learning in online
courses” - “Exploring student interactions: Learning analytics tools for student tracking”
y “Informing Pedagogical Action: Aligning Learning Analytics With Learning Design”),
ademas, ofrecen resultados y estadisticas que permiten evaluar el proceso de aprendizaje
de los alumnos, identificar qué campos dominan y en cudles hace falta incidir, tal como se
evidencia en los papers (“Technology-enhanced learning: Evidence-based improvement” -
“Mining student’s activities from a computer supported collaborative learning system
based on peer to peer network”).

Se pretende que las tendencias tecnoldgicas en el ambito pedagogico de Learning
Analytics, se habra implantado de manera significativa en los sistemas educativos del
mundo en los préximos afios, (“Review of research on student-facing learning analytics
dashboards and educational recommender systems”) , este fenémeno todavia permanece
fuera del alcance de la mayoria de profesores, revertir esa situacion es, precisamente, uno

de los principales objetivos de este trabajo investigativo.
4.9.5. Pregunta nimero 5: Tipo de datos: Numéricos (binarios, enteros, reales) o

atributos, cantidad de variables y datos (;son masivos?)

Respuesta 5. Al analizar cada uno de los papers empleados en este trabajo
investigativo hemos identificado que la mayoria de datos obtenidos al considerar datos

masivos son atributos, tal como, se muestra a continuacion:
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Segun el autor (Zhou 2014), al considerar los datos empleados, encontramos que el
tipo identificado es atributo , se menciona una categorizaciéon por medio de patrones
(patrones regulares, patrones sucesivos y patrones frecuentes).

Segun el autor (Piety 2014), encontramos que el tipo de datos, que se analiza son
atributos, se menciona una categorizacion por medio de andlisis de variables
(analisis académico, institucional, andlisis de aprendizaje, personalizaciéon de
aprendizaje y mejora sistémica de la instruccion).

Segiin el autor (Conde 2015), responde al tipo de datos de atributos, su
categorizacion es por medio de anadlisis de aprendizaje y variables.

Segun el autor (Lockyer 2013), menciona que su estudio, se basa en datos de
atributos, se considera su categorizacién por medio de puntos de control y andlisis
de procesos.

Segun el autor (Ji 2016), al considerar los datos empleados, encontramos que son
atributos, se menciona una categorizacién por medio de relaciones y aprendizaje.
Segun el autor (Bodily 2017), menciona que su estudio, se basa en datos de atributos,
se considera su categorizacién por medio de funcionalidad, andlisis de disefio y
percepciones de los estudiantes.

Segun el autor (Scanlon 2015), encontramos que el tipo de datos que se analiza son
atributos, se menciona una categorizacion por medio de andlisis de disefio y
aprendizaje.

Segun el autor (Martin 2016), al considerar los datos empleados, encontramos que
son atributos, se menciona una categorizacion por medio de tipo de comprension y
reflexion enfocada a evaluar el aprendizaje.

Segun el autor (Jayakodi 2016), menciona que su estudio, se basa en datos de
atributos, se considera su categorizacidon por medio de analisis, sintesis y evaluacion

entre las principales.
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Capitulo 5

Resultados

Una vez analizado los papers del programa de ENDNOTE (Categories), asi como las
agrupaciones identificadas y en relacién de la tabla N°8, se identific6 como resultado la
creacidn de siete grupos(Tabla N° 9 al 15), en los que se basa en su objetivo, la relaciéon
que tienen entre ellas, tipo de investigacidn, poblacidén, metodologia, entre otras; se
concluyé que muchas de ellas estan basadas en la Taxonomia de Bloom, esto permitié que
partamos de alli para poder crear las categorias Educativas producto de la presente
investigacidn.

De esta manera, se considera lo siguiente:

5.1. Taxonomia de Bloom

Figura 45: Cuadro Resumen Categorias de Bloom

Fuente: The pedagogy Wheel
Elaborado por: Allan Carrington
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5.1.1 Cuadro Resumen

Tabla 16: Cuadro de resumen Categorias de Bloom

CATEGORIAS VERBOS ACTIVIDADES HERRAMIENTAS
DE BLOOM ACTIVOS TECNOLOGICAS
Crear Imagina Cantar Interview Assistant
Disefia Blog Creative Book Builder
Explica Comics Fotobabble
Produce Rap Nearpod
Cambia Redactar Toontastic
Inventa Radio/tv Garageband
Transforma EPub ibook Prezi
Compone Guiones Voicethread
Sugiere Animaciones Wordpress
Hipotetiza Mezclas Easy Release
Re-organiza Juegos Aurasma
Produce Edicion de video IMovie
Encontrar Podcasting Screen Chomp
Crea Presentacion Itime Lapse Pro
multimedia
Videocasting

Recordar Parafrasea Listar iAnnotate

Comprender Infiere Apuntar Facebook
Sumariza Mapeo mental IThoughts
Describe Nombrar Google Search
Compara Resaltar Twitter
Recupera Organizar (links) Bump
Explica Recognize DocsToGo
Encuentra Comentar Blog Docs
Parea Blog MentalCase
Localiza Periodismo Maptini
Identifica Proceso de textos CourseNotes
Alinea Socializar (redes) Quizcast
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Clasifica Marcar favoritos FeeddlerRSS
Ejemplifica Suscribirse
Interpreta Googlear
Expande Recordar
Reporta Enumerar

Aplicar Edita Editar Explain Everything
Ejecuta Role play Keynote
Implementa Crear videos Perfecity Cir
Simula Demostracion Sonic Pics
Compara Presentacion Articulate
Usa Entrevistar Evernote
Lleva Mapeo AudioBoo
Sube Simulacién Adobe Connect
Ensefia Recolectar Ustream
Maneja Tomar (fotos) Google Docs
Revierte Fotografiar Quick Voice
Carga Diario Animation Creation
Ejecuta Portafolios
Dibuja Diagramas
Opera Hacer rompecabezas
Guarda Escultura
Entrevista
construye

Analizar Contrasta Reportar ICardSort
Distingue Estadistica SurveyPro
Compara Entrevistar MiniMash
Secuencia Crear multimedia Inspiration Maps
Infiere Sumarizar Bento
Deconstruye Hoja de célculo Numbers
Examina Diagramar FilemakerGo
Clasifica Graficar Pages
Entrevista Crear un volante Comic Life
Simula
Demuestra
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Encuesta
Esquematiza
Deduce
Categoriza
Diferencia
Determina

Mezcla

Evaluar

Relaciona
Justifica
Concluye
Juzga
Compara
Rango
Debate
Escribe
Conferencia
Verifica
Discute
Ayuda
Decide
Prioriza
Evalua
Colabora
Anima
Modera
Critique
Opina
Selecciona

Defiende

Critica
Evaluacion
Opinion
Juicio (corte)
Hipotesis
Noticias
Entrevista
Reporte
Sumario
Recomendar

Auto evaluacion

WikiNodes
ShareBoard
Prompster Pro
Skype
Evermote Peek
Notability
StudentPad
Tapose

WEB to PDF
Google+
Edmodo

AIM

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: Taxonomia de Bloom
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5.2. Herramientas Tecnolégicas - Herramienta Learning Analytics

5.2.1. Métodos de mineria de datos educativos

Segun revision bibliografica, se ha identificado los siguientes métodos de mineria de datos

educativos, los mismos que permitird vincular esta informacién con las categorias de

Bloom.

Segun los actores (Baker y Yacef , 2009; Romero y Ventura, 2007, 2010; Scheuer y

McLaren, 2011), se ha identificado las siguientes categorias:

(a) Prediccion de modelos: el objetivo es desarrollar un modelo que pueda inferir un

unico aspecto de los datos (la variable predicha, similar a las variables

dependientes en el andlisis estadistico tradicional) a partir de alguna combinacién

de otros aspectos de los datos (variables predictoras, similares a variables

independientes en el analisis estadistico tradicional).

e Métodos de prediccidn: requiere tener etiquetas para la variable de salida para

un conjunto de datos limitados, donde una etiqueta representa informacién

confiable acerca del valor predicho de la variable en casos especificos. Esta

informacién viene de una variedad de fuentes, tal como: puntaje de examenes,

calificaciones asignadas por profesores, autoinforme, codificaciéon de video y

observaciones de campo.

1.

Clasificacion: la variable predicha seria una variable binaria o categdrica.
Algunos métodos de clasificacion populares en dominios educativos
incluyen arboles de decisién, bosque aleatorio, reglas de decisidn,
regresion escalonada y regresion logistica.

Regresion: El regresor dentro de la mineria de datos educativos es la
regresion lineal (es un modelo producido mediante este método es
matematicamente el mismo, utilizado en las pruebas de significacion
estadistica, pero el método para seleccionar y validar el modelo en uso
EDM es bastante diferente que en las pruebas de significacion estadistica).
Estimacion latente de Conocimiento: se refiere a que el conocimiento
inferiria a partir de la actuaciéon de un estudiante. Inferir el conocimiento

de un alumno serfa util por muchas razones: seria una aportacién
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significativa a otros andlisis, seria tutil para decidir cuanto avanzar a un
alumno en un plan de estudios o intervenir en otras formas. Los modelos
utilizados para la estimacién latente del conocimiento en EDM provienen
de dos fuentes: nuevas adquisiciones de enfoques psicométricos, y el

usuario modelo / inteligencia artificial en la literatura educativa.

(b) Estructura Descubrimiento: Los algoritmos de descubrimiento de estructuras

(c)

intentan encontrar estructuras de datos sin ninguna verdad fundamental o idea
apriori, de lo que se encontraria. De esta manera, este tipo de datos de mineria
contrasta fuertemente con predicciéon de modelos, las etiquetas aplicarian a un
subconjunto de datos antes de que pueda ocurrir el desarrollo del modelo.
Agrupacion: el objetivo es encontrar puntos de datos que, naturalmente, se
agrupen y dividan el conjunto de datos completo en un conjunto de cldsteres. La
agrupacion es particularmente util en casos donde las categorias mas comunes
dentro del conjunto de datos no se conocen de antemano. Si un conjunto de
clusteres es 6ptimo, cada punto de datos en un cldster serd, en general, mas similar
a los otros puntos de datos en ese clister que los puntos de datos en otros
clusteres. Los algoritmos de agrupamiento generalmente, se dividen en dos
categorias: enfoques jerarquicos tales como agrupamiento aglomerativo jerarquico
(HAC) y enfoques no jerarquicos como k-means, modelado de mezclas gaussianas
y clustering espectral.

Factor Analisis: El objetivo es encontrar variables que se agrupen de forma
natural y dividan el conjunto de variables (en oposicion a los puntos de datos) en
un conjunto de factores latentes (no observables directamente), se utiliza para la
reduccion de dimensionalidad (por ejemplo, reducir el nimero de variables). El
analisis de los factores incluye algoritmos como el analisis del componente
principal y los componentes principales de la familia exponencial.
Descubrimiento de la Estructura del dominio: consiste en encontrar qué
elementos, se asignan a habilidades especificas en estudiantes. Las estructuras de
dominio, se comparan al utilizar medidas de criterios de informacién, que evalian

el ajuste en comparacién con la complejidad del modelo.

Relacion Mineria: el objetivo es descubrir las relaciones entre variables en un
conjunto de datos con un gran ndmero de variables. Esto intenta encontrar cuales
variables son mas fuertemente asociadas con una variable en particular, o intentar

descubrir cual de las relaciones entre dos variables son mas fuertes.
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e Mineria de reglas de asociacion: el objetivo es encontrar reglas, de forma que, si
se encuentra un conjunto de variables, otra variable tendra generalmente un valor
especifico.

e Mineria de patrones secuencial: el objetivo es que los paradigmas son vistos
como patrones secuenciales - clasicos, que es un caso especial de mineria, regla de
asociacién, y andlisis de motivo, Estos, se han utilizado para una variedad de
aplicaciones, asi como estudiar cuales son los caminos en los comportamientos de
colaboracién del estudiante conduce a un mayor éxito eventual, patrones en
comportamiento de busqueda de ayuda a largo del tiempo y estudiar qué patrones
en el uso de los mapas conceptuales, se asocian con un mejor aprendizaje general.

e Mineria de correlacion: el objetivo es encontrar correlaciones lineales positivas o
negativas entre variables. Este objetivo es bien conocido dentro de la estadistica,
donde surgid técnicas de andlisis y/o dimensiéon de relaciones. La mineria de
correlacidn, se ha utilizado para estudiar la relacion entre el comportamiento del
estudiante y para estudiar la relacién entre el disefio de sistemas inteligentes de
tutoria y si los estudiantes manejan el sistema.

e Mineria de datos causales. el objetivo es determinar si un evento (o construccion
observada) fue la causa de otro evento. La extraccién de datos causales, se
distingue de la prediccion en sus intentos de encontrar no solo predictores sino
relaciones causales reales, al observar los patrones de covarianza entre esas

variables y otras variables en el conjunto de datos.

(d) Descubrimiento con modelos: un modelo de un fené6meno, se desarrolla a
través de la prediccién, la agrupacién, o en algunos casos la ingenieria del
conocimiento. Este modelo se usa luego como un componente en un segundo analisis o
modelo, por ejemplo, en predicciéon o mineria de relaciones. El descubrimiento con
modelos no es comun en la mineria de datos en general, pero se ve de alguna forma en
muchos dominios de ciencias computacionales. El descubrimiento con modelos

aprovecha la generalizaciéon de un modelo de prediccion en todos los contextos.
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Una vez analizadas las categorias de Bloom, se procedid a recabar informacidn acerca de las herramientas tecnolégicas que posee cada Categoria,
posterior a ello, se identificd cuales son los datos de entrada, datos de salida, recursos empleados, link, entre otros, de cada uno de ellos, analizada
toda esta informacién, se propuso alternativas de herramientas no digitales a ser aplicables en el aula y finalmente, considerar toda esta

informacién,analiza a que herramienta Learning Analytics corresponde.

Tabla 17: Herramientas Tecnolodgicas de las Categorias de Bloom

CATEGORI | HERRAMIE | ENTRADA | OBJETIVOS SALIDA DATOS DATOS HERRAMIEN | LINK HERRAMIENTA
AS DE | NTAS DE DE TA NO LEARNING
BLOOM TECNOLOG ENTRADA | SALIDA DIGITAL ANALYTICS
ICAS
Interview Software Programar Entrevistas Texto Texto Las encuestas | https://www.interv | Estimacién
Assistant programa | rapidamente realizadas Html Html podrian iewerassistant.com/ | latente de
cién sus entrevistas realizarse por Conocimiento
en linea con las medio de PDF
invitaciones 'y en textos
Crear confirmaciones impresos.
personalizadas.
Creative Imagenes, | Permitir a los | Libros en | Texto Texto Se podria | http://www.appsin | Factor de
Book Archivos estudiantes formato Imagenes | Imagenes | realizar class.com/creative- | Andlisis
Builder de audio, | crear libros en | epub, todos | Audio Audio mediante book-builder.html
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Archivos formato epub, | los medios, se | Video Video archivos
de video y | para luego | conservaran Pdf Pdf impresos,
escribir exportarse a |y estaran | Html Html recolectar
texto. iBooks y | disponibles informacion
compartirse para los requerida.
con otros. Hay | lectores
una variedad
de usos de
instruccion
para esta
aplicacion.
Fotobabble | Fotos con | Ofrecer Incrustar sus | Imagenes | Imagenes | Se podria | http://www.fotoba | Mineria de
0 sin | soluciones de | galeriasy Numeros Numeros | realizar bble.com/ Correlacion
audio  / | marketing presentacion Audio Audio banners
esde

VOZ. social con Videos videos publicitarios,
diapositivas

creacion tecnologia de asfi como
dentro de un

de foto y audio sitio web o gigantografia

contenido, | para empresas, blog para S

votacion, marcas y | atraeral

comentari | organizaciones publicoa

través de la
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os y uso [ sin fines de | web,los
compartid | lucro. dispositivos
o de moviles y las
. redes

presentaci

sociales.
ones
generadas
por los
usuarios.

Nearpod Cuestiona | Crear lecciones | Informes de | Imagenes | Pdf Encuestas y | https://nearpod.co Métodos de
rios, cuestionarios, las Videos Texto cuestionarios | m/ predicciéon
Encuestas, | presentaciones, | interacciones | Audio Audio impresos.
Dibujos, encuestas... de los | Pdf Video
Juego de | todo este | alumnos texto
memoria, material, se | personalizar
presentaci | comparte el
ones. directamente aprendizaje,

con los | ver
estudiantes via | estudiantes
iPad. con

problemas o
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atender a
aquellos que
necesitan
alguna
clarificacién.

Son informes

muy  claros
con una
basica

estadistica de
las
interacciones,
pero con un
potencial
enorme  en
segun qué

situaciones.

Toontastic

Videos,

fotos.

Es una
para que
ninos,

app
los

se

Teatro digital
de

marionetas.

Imagenes
Videos

Html

Imagenes
Videos

texto

Las historias
se  podrian

presentar

https://toontastic.w

ithgoogle.com/

Descubrimiento
de la Estructura

del Dominio
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diviertan y | Pero con | Texto gracias a
aprendan a | mundos trabajos
narrar interactivos escritos y se
historias de | enormes, describiera
una manera | docenas de protagonistas
muy dindmica. | protagonistas y guion.

Garageband | Grabe Crear piezas de | Crear un | Audio Audio No https://garageband. | Estimacion
voces e | musica y | nuevo video Video identificado softonic.com/mac latente de
instrumen | podcast, se | proyecto y conocimiento
tos utiliza para | afiadir bucles,
musicales | ayudar a | grabar su voz
Realice principiantes a | o
arreglos y | producir instrumento,
mezclas musica realizar
musicales | facilmente, arreglos y

instala un | mezclas, y
estudio de | compartir el
musica proyecto
completo en el | terminado

ordenador

con todo el

145




mundo.

Prezi Texto, Permite Presentacion | Texto Texto Las https://prezi.com/t | Mineria de
imagenes | organizar y | es imagenes | imagenes | presentacion | he-science/ patrones
o videos | visualizar una | multimedia Videos videos es se podrian secuencial.
ilustrativo | presentacion mas ndmeros numeros realizar  en
s y | como un todo. | persuasivas e una pizarra o
graficos impactantes. utilizar

papelégrafos.

Voicethread | document | permite crear | diapositivas Texto Texto Presentar https://voicethread. | Mineria de
0s, albumes de Html Html albumes con | com/ patrones
presentaci | multimedia en | VoiceThread | Imigenes | Imagenes | graficos secuencial
ones, los que | con una de | Audio Audio hechas a
imagenes, | podemos las cinco | Video Video mano asf
archivos insertar poderosas Pdf pdf como el texto
de audio y | documentos opciones de por medio de
videos. (PDF, Word, | comentarios: trabajos

Excel, y | micréfono, escritos.
PowerPoint), camara web,

iméagenes, texto,

audio y video | teléfono y
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con el wvalor

afiadido de que

carga de

archivos de

quienes lo | audio.
visitan dejan a

su vez
comentarios de

voz, mediante

un microéfono.

Wordpress | galerias Crea tu propio | sitio Imagenes | Imagenes | No https://es.wordpres | Agrupacion
avanzadas | sitio web disponible y | Texto Texto identificado s.com/
, seguro y con | html html
formulari copias de | Video Video
0s, seguridad Audio Audio
suscripcio automaticas. NuUmeros NUmeros
nes  por
correo
electrénic
o,
encuestas
0
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comentari

0s
sofisticad
0s, entre
muchas
mas.
Easy Imagenes | Es una | Texto Texto Texto Redactar un | http://applicationga | Factor Analisis
Release Texto aplicacién que Fotografia | Fotografia | contrato p.com/apps/easyrel
permite manualmente | ease/
gestionar y
almacenar de
manera
eficiente
contratos.
Aurasma graficos, es una | Convierta los | Texto Texto No https://www.auras | Mineria de
animacion | aplicacién que | objetos Audio Audio identificado ma.com/ patrones
, video, | te permite | cotidianos, Imagenes Imagenes secuencial.
audio  y | crear y | las imdagenes | Html Html
contenido | compartir tus |y los lugares | ndmeros ndmeros
3D propios en nuevas
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contenidos de
realidad

aumentada.

oportunidade
s de
participacién
a través de
impactantes
experiencias

de realidad

aumentada.

IMovie titulos, crea trailers al | Peliculas Audio Audio Realizar https://www.apple. | Método de
musica, estilo de Imagenes | Imagenes | dramatizacio | com/la/imovie/ Clasificacion
fotos y | Hollywood y Texto Texto nes para
videos peliculas  con Html Html recrear una

una increible Video Video pelicula.
resolucion 4K.

Screen Fotografia | permitira crear | videos Audio Audio Las http://www.appsin | Mineria de

Chomp s, graficos | videos de Texto Texto explicaciones | class.com/screench | Correlaciéon
y texto. demostracione Imagenes | Imagenes | o andlisis, se | omp.html

S, realiza
explicaciones, debates y
analisis, mesas
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narraciones de
cualquier tema
que queramos
colocar

disponible para
los alumnos y
que ellos
podran

observar

posteriormente
por medio de
una liga de
Internet  que

les

compartiremos

redondas
para analizar
alguna

tematica.

[time Lapse

Pro

Musica

imagenes

e

crea increibles
lapsos de
tiempo y deja

de ver videos

Hacer

compartir

videos

Time

de

Lapse

Video
Imagenes
Audio

Texto

Video
Imagenes
Audio

Texto

No

identificado

https://www.apple.

com/itunes/

Agrupacién
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en movimiento

como los

Recordar
Comprende

r

directamente profesionales
desde tu | sin tener que
iPhone o iPad. sincronizar
con su
computadora.
Facebook Fotografia | es una | Red social | Texto Texto No https://www.facebo | Mineria de
s, videos plataforma de | para Video Video identificado ok.com/ patrones
red social | compartir Imagen Imagen secuencial
mediante la | videos, fotos, | Audio Audio
cual, los | mensajes. Html Html
usuarios, se

mantengan en
contacto
continuo con
un grupo de
amistades e
intercambiar
con ellos

cualquier tipo
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de contenido

iAnnotate

Document

oS

es una
aplicacién
intuitiva y
personalizable,
de facil manejo,
dotada de un
conjunto de
caracteristicas
que la
convierten en
la app “go-to”
para tomar
notas en las
diapositivas de
conferencias,
anotar en
documentos
empresariales

importantes,

Documento

PDF

Texto

Texto

Presentar un
trabajo

escrito hecho
por los

estudiantes

https://www.iannot

ate.com/

Mineria de datos

causales
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revision de
trabajos,
organizacion
de

documentos, y

mucho mas.
FeeddlerRS | Texto es una | Organizar, Html Html No https://itunes.apple | Método de
S Pdf aplicacién leer y | Texto Texto identificado .com/ec/app/feeddl | clasificacion
universal que | compartir el | Imdgenes | Imagenes er-rss-reader-pro-
admite contenido de | Video video 2/id9190563397mt
iPhones, iPod | los sitios =8
Touch y iPads. | favoritos.
Quizcast Texto Esta aplicacién | software Texto Texto Aplicar http://descargar.cn | Mineria de
permite crear Iméagenes | Imagenes | evaluaciones | et.com/QuizCast/30 | correlacién
actividades de Video Video realizadas 00-20415_4-
autoevaluacion Html html por los | 76710102.html
para los alumnos.

alumnos. Sirve
en todo tipo de

asignaturas,
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desde Sociales
a Matematicas,
para la
generacion de

preguntas tipo

test.
CourseNote | Notas es la mejor | Transferir Texto Texto Dejar notas | http://www.course | Agrupacion
S herramienta sesiones de | Audio audio escritas en la | notesapp.com/app/
para crear, | notas de igual pizarra.
compartir y | a igual con
grabar notas otros
usuarios de
CourseNotes
Maptini Mapas crear mapas | Es una | Texto Texto Realizar http://maptini.com | Mineria de
mentales | mentales  en | herramienta | Imigenes | Imagenes | mapas / Correlaciéon
y mapas | colaboraciéon y | simple e | Videos Videos mentales en
con llevarlos a | intuitiva para | Pdf Pdf la pizarra o
colaborad | cualquier organizar y en los
ores parte. Cree o | compartir sus cuadernos de

edite mapas en

ideas de una

cada
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la Web, iPad o | conferencia, estudiante.
iPhone, y | un proyecto o

trabaje en | una sesion de

tiempo real con | lluvia de

sus amigos, | ideas.

compafieros de

clase o colegas.

MentalCase | Mapas Esta disefiada | ofrece  una | Texto Texto Realizar https://www.macw | Mineria de Datos
mentales para ser un | cantidad casi [ Imagenes | Imagenes | mapas orld.com/article/11 | causales.
repositorio de | abrumadora Audio Audio mentales 46487 /mentalcase.h

todo lo que | de opciones | Video Video tml

pueda

recordar. Eso
es genial, si eso
es lo que

buscas, pero es

una
exageracion
seria si solo

buscas estudiar

para una
aplicacién de
notas
simples, lo
que hace que
la curva de
aprendizaje
sea un poco

mas.
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para una
prueba de
vocabulario.
Blog Docs Texto La fuente | Uso de la | Texto Texto Redactar https://docs.grabap | Factor Analisis
oficial de | aplicacién de | Imagenes | imagenes | noticias y | erch.com/addons/bl
noticias, blog para realizar og/
actualizacion contenido no trabajos en
es y | ordenado por clase.
sugerencias fecha.
sobre
documentos,
hojas de
calculo,
presentaciones,
formularios.
Bump Texto permitia la | Red social Texto Texto No http://blog.bu.mp/p | Factor Analisis
Imagen transferencia Imagen Imagen identificado. ost/61411611006/
Video de archivos Video Video bump-google
Html mediante Html Html
Internet, al
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hacer contacto

fisicamente dos

teléfonos
inteligentes
entre si.
DocsToGo Texto Vea, edite y | Ver archivos | Texto Texto No https://itunes.apple | Agrupacion
cree archivos | PDF, iWork, | Pdf Pdf identificado. .com/us/app/docs-
de Microsoft® | Text, .RTF, y [ Html Html to-go-
Office (Word, | mas! Video Video standard/id317117
Excel, Imagenes | Imagenes 961?mt=8

PowerPoint *)
y visualice
archivos Adobe
PDF® en su
dispositivo i0S
con el paquete
de aplicaciones
moviles MS
Office original

y # 1 mas
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vendido de

todos los
tiempos.
Twitter Enviar permite a los | Leer y | Texto Texto No https://twitter.com | Factor Analisis
mensajes | usuarios enviar | publicar Html Html identificado. /signu
y leer mensajes | tweets.
cortos de 140
caracteres
llamados
“tweets”.
Google Texto Permite a las | Permite Texto Texto No http://www.google. | Mineria de
Search organizaciones | buscar en | Html Html identificado. es/enterprise/gsa/ | correlacién
incorporar sitios ~ web, | Imagenes | Imagenes
informacion 220 tipos de | Numeros Numeros
procedente de | archivos (por | Videos Videos
una variedad | ejemplo, Audio Audio
de fuentes | HTML, PDF, o | pdf Pdf
externas e | documentos
internas Office), bases
(incluye de datos
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sistemas de | (Oracle,
archivos, MySQL,
intranets, bases | Microsoft SQL
de datos, | Server, IBM
aplicaciones, DB2, Sybase)
servicios y sistemas de
alojados y | gestion de
sistemas de | contenidos
gestion de | (EMC
contenidos). Documentum,
FileNet, Open
Text Livelink,
Microsoft
SharePoint)

IThoughts Le Es una | Mapas Imagenes | Imagenes | Los  mapas | https://itunes.apple | Descubrimiento
permite herramienta de | mentales Texto Texto mentales, se | .com/us/app/ithoug | de la Estructura
organizar | mapas realiza en | hts/id866786833? del dominio
visualmen | mentales para trabajos en | mt=8
te sus | iPad, iPhone y clase.
pensamie | iPod touch (
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ntos, ideas

esta disponible

Aplicar

e la versiéon de

informaci | Mac).

on.
Explain Escribe, Es una | Funciona Imagen Imagen Realizar un | https://explainever | Mineria de datos
Everything [ dibuja y | plataforma de | como una | Texto Texto proyecto en | ything.com/ causales

mueve colaboracion pizarra Numero Numero trabajos

objetos en la nube | interactiva, lo | Pdf pPdf realizados

para basada en la [ que permite por los
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Capitulo 6

Guia de implementacion de las herramientas de técnicas de analisis de
Learning Analytics

6.1 Introduccion

Learning Analytics en la actualidad ha presentado una serie de aciertos y desaciertos en
los ultimos afios, generalmente este problema parte del desconocimiento de la poblacién
educativa(docente-alumno) principalmente, atin no tienen claro el alcance y las multiples

aplicaciones que ofrece esta herramienta.

Desde este punto, se desarrolla una Guia de Implementacion que cumpla con este fin. Pero
(qué es una Guia? Es un instrumento que permite ejecutar un conjunto de acciones
sistematicas y ordenadas, cuyo propésito es encaminar al usuario que disponga de ella y
obtenga un resultado que cumpla con sus requerimientos y expectativas.

La presente Guia de Implementacion estd basada en las Técnicas de Learning Analytics
producto de la investigacion realizada, cuyo objetivo primordial es que el docente en base
a su planificacion curricular, pueda identificar las técnicas que mejor se adapten a su ciclo
de aprendizaje, cuyo propésito es considerar las caracteristicas que poseen los alumnos,
asi como los instrumentos evaluativos empleados, estos factores seran sustanciales al

momento de identificar las técnicas mas idoneas.

6.2 Objetivo
e Aplicar la guia de implementacion sobre las categorias identificadas de Learning

Analytics un grupo de docentes de la U.E “Carlos Cisneros” ciudad de Riobamba.

6.3 Alcance
La guia de implementacion se aplicara a un grupo de docentes de la Unidad Educativa

“Carlos Cisneros” ciudad de Riobamba, la misma que serd solamente una propuesta, para
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en el futuro poder implementarla en los diversos niveles de educacién, asi como en una

comunidad educativa mas extensa.

6.4 Poblacion
Docentes de la Unidad Educativa Carlos Cisneros de la ciudad de Riobamba (5 casos que

seran aplicados la presente Guia de Implementacién)

6.5 Metodologia

Una vez identificado a los docentes que seran parte de la propuesta de Guia de
Implementacidn, se socializ6 conceptos como: Learning Analytics, Mineria de Datos, Datos
masivos, Taxonomia de Bloom, Objetivo, Categorias de Learning Analytics, con el fin que
conozcan el propésito de esta Guia, asi como los beneficios, aplicacién y alcance del

mismo, una vez analizado aquello, se procedié de la siguiente manera:

6.5. 1 asignatura:
a) En primer lugar, selecciona la asignatura en la que se va a aplicar la Guia de
Implementacidn.
b) Identifica el objetivo propuesto en la planificacién microcurricular.
c) Verifica el verbo principal del objetivo.
d) Una vez identificado este, se asocia el verbo principal con las 5 categorias cognitas

de Bloom.

6.5.2 Categoria de Bloom:

a) Si al identificar el verbo de la planificacién Curricular tiene dificultad en asociar el
verbo principal del objetivo a las 5 categorias de Bloom, asdcielas con la tabla N°
16; taxonomia de Bloom.

b) Una vez identificado el verbo principal de la Taxonomia de Bloom en la tabla N° 16,
se asociaria la herramienta tecnolégica de la categoria cognita de Bloom que
pertenece.

c) En el caso que no posea herramientas tecnoldgicas guiese en la tabla N° 17 para
ver las alternativas de herramientas no digitales, en las mismas se visualiza los
datos de entrada y datos de salida que permitira tener mas clara que herramienta

podra ser aplicada.
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d) Una vez identificadas las herramientas no digitales, se ejecutaria las actividades

previstas en la tabla N°17.

6.5.3. Herramienta de Learning Analytics:

a) Y finalmente, una vez que se tiene claro tanto las herramientas digitales, como las
herramientas no digitales, datos de entrada y salida y actividades, el tltimo paso es
aplicar las técnicas de Learning Analytics, que se encuentran en la tabla del anexo 2

(categorias identificadas en esta investigacion).

6.6. Analisis de la Aplicacion de los ejemplos

Una vez que se ha llenado estos Ejemplos con la participacién de 5 Docentes de la Unidad
Educativa Carlos Cisneros, se analizé las Técnicas de Learning que cada uno de ellos
identifico con el fin de evidenciar que incidencia tiene estas en cada Catedra diferente,
ademas, seria muy importante que en futuras investigaciones, se analice la incidencia de
estas técnicas de L.A. en el rendimiento académico, asi como La Guia de Implementacion
da solucién a problemas de desconocimiento de la aplicacion de Learning Analytics en el
ambito estudiantil.

Es importante mencionar que estos ejemplos de Aplicacién no permiten identificar si el
docente aplica estas técnicas adecuadamente en el aula, solamente permite identificar y
verificar que la guia de implementacion posee una metodologia de analisis bastante
practica y sencilla al momento de relacionar una Catedra con las técnicas identificadas, asi

como la relaciéon que guarda en ambas partes.
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7.1.

Capitulo 7

Conclusiones y Recomendaciones

Conclusiones

La realizacién de una revisiéon sistematica de los métodos de andlisis
utilizados en Learning Analytics permite aplicar las Técnicas correctas, en la
comunidad educativa de nivel medio, asi pues, es aplicado por el docente que:
domine ampliamente herramientas tecnolégicas, posea caracter innovador y
este presto a procesos de cambio, estds técnicas identificadas, obliga al
mismo a actualizar conocimientos, aplicarlos en el ambito estudiantil e
implementarlos en el dia a dia.

La verificacion de la utilizacién de datos masivos en las instituciones
educativas, permite llevar a cabo la construcciéon de las categorias de
Learning Analytics, para ello, se realizd una exhaustiva revision sistematica
de los métodos de andlisis empleados, los mismos que se evidenciaron en
ENDNOTE, gracias a la creacién de grupos inteligentes.

La construccién de las categorias, se efectué por nivel educativo, tipo,
taxonomia, nivel cognitivo y técnica de andlisis utilizada en Learning
Analytics, lo que permite al docente identificar como objetivo educativo el
mejorar el proceso de aprendizaje, basado en el verbo principal de la
Planificacion Curricular, no solo analizar que herramientas tecnoldgicas
seran las mas idoneas sino también, proporciona diferentes alternativas en el
caso que por falta de recursos no pueda ser aplicable.

La tendencia a la que impulsa la aplicacion de las Técnicas de Learning
Analytics es que: los alumnos asimilen de manera eficiente las herramientas
tecnolégicas propuestas, como sabemos vivimos en una era digital, y lo que se
pretende es que en los préoximos afos estas categorias sean implementadas
correctamente en los establecimientos de educacion media, de tal forma que
se logre evidenciar que la metodologia de aplicacién propuesta contribuye a

desarrollar adecuadamente sus capacidades y habilidades.
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e Esta investigacion permite aplicar estas Técnicas en el campo educativo
gracias a la propuesta de Guia de Implementacion, esta herramienta explica
sencilla y claramente la metodologia empleada, basada principalmente en el
objetivo de su planificacién Curricular, asimismo, es necesario indicar los
métodos de analisis que aplica las técnicas de Learning Analytics bajo los que
hemos guiado y estos son: prediccién de modelos, descubrimiento de
estructuras, relaciéon mineria y descubrimiento con modelos.

e La aplicacion de las categorias en un grupo de docentes de la Unidad
Educativa Carlos Cisneros, es acogida de manera satisfactoria, asi como
también, la aplicacion de la Guia de Implementacion, misma que favorece a
que la planificacién de la clase esté relacionada directamente con las Técnicas
de Learning Analytics, de tal forma que los estudiantes puedan desarrollar

actividades con ayuda de herramientas tecnoldgicas y no tecnolégicas.

7.2. Recomendaciones

o Se recomienda que se implemente el resultado de esta investigacion en los
establecimientos educativo de nivel medio, debido a que el avance
tecnoldgico exige, que se busque métodos alternativos que permita generar
un conocimiento mas participativo entre alumno-estudiante.

e Ademas, seria importante dar seguimiento en futuras investigaciones si la
Guia de Implementacién es empleada correctamente, asi como evaluar como
las Técnicas de Learning Analytics han aportado a mejorar el rendimiento

académico, asi como al proceso de aprendizaje de los alumnos.
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Anexos

8. 1. Ejemplo de la Aplicacion de una planificacion de clase para la aplicacion de las técnicas de Learning Analytics

8. 1.1. Planificacion de clase Docente 1

o

UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS”

México 756 - Av. La Paz

Ministerio Riobamba - Ecuador
I de EducaClon PLANIFICACION MICROCURRICULAR DE UNIDAD DE TRABAJO

Nombre del Docente Lic. Darwin Lépez Fecha |16-10-2017

Area Técnica Grado/Curso Tercero de Bachillerato Afo Lectivo |2017-2018
1 semanas -

Moédulo Formacién y Orientacién Laboral (FOL) Paralelo(s) A Tiempo
2 periodos
Unidad de Trabajo |U.T.1 LA SALUD LABORAL. CONDICIONES DE TRABAJO Y |Figura Profesional Electrénica de Consumo
SEGURIDAD. FACTORES DE RIESGO PROFESIONAL.

Reconocer la importancia fundamental que tiene para las personas el cumplimiento de las normas sobre la salud y la seguridad en el
Objetivo de la unidad | trabajo, conocer los derechos y obligaciones de los trabajadores relativos a su salud y seguridad, para distinguir los responsables de

la salud laboral. Conocer los elementos o factores de riesgos mas frecuentes en el ambito laboral y la manera de evitarlos.
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Criterios de

Evaluacion

 Distingue los diferentes tipos de incapacidad o invalidez laboral.

e Reconoce los derechos y obligaciones del empleador relativos a su salud y seguridad.

e Conoce los elementos o factores de riesgos mas frecuente en el ambito laboral y la manera de evitarlos.

;Como van a aprender?
;Qué y como evaluar?
ACTIVIDADES DE APRENDIZAJE
;Qué van a aprender? EVALUACION
(Estrategias Metodolégicas) RECURSOS
COMPETENCIAS
. Indicadores de Evaluacién de la Actn.ndades/Tecnlca
Actividades , s e instrumentos de
unidad P
Evaluacién

e Detecta las situaciones de riesgo
Detectar las situaciones | e Descripcion sobre la salud laboral. e Aula. mas habituales en el 4ambito
de riesgo mas e Computadora. laboral que puedan afectar a la
habituales en el ambito | e Identificacién de la responsabilidad que tiene | e Internet. salud y al medio ambiente y
laboral que puedan| el empleador referente ala salud laboral. e Pizarra. aplicar las medi-das de
afectar a la salud y al e Texto proteccién y prevéncion
medio  ambiente  y|e Conocimiento de los factores fisicos, |e correspondientes.
aplicar las medidas de prevencién y proteccién de riesgos fisicos.
proteccién y prevencion e Reconoce los dafios que produce
correspondientes. a la salud los accidentes y

enfermedades profesionales y
Reconocer los dafios sus consecuencias.
que produce a la salud
los accidentes y ¢ Distingue los diferentes tipos de
enfermedades  profe- incapacidad o invalidez laboral.
sionales y sus conse-
cuencias.
*Adaptaciones curriculares NO APLICA
Especificacion de la necesidad educativa NO APLICA Especificacion de la adaptacion a ser aplicada NO APLICA
ELABORADO REVISADO APROBADO

197




DOCENTE(S): Lic. Darwin Lépez

NOMBRE: Lic. Ernesto Alban

Firma:
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8.1.2. Identificacion de los parametros requeridos

En base a la Planificacion curricular. se identifica y recaba la informacién necesaria para identificar que categoria de Learning Analytics esta

encaminada a las necesidades de la materia para lo cual, se identifica:

Tabla 18: CASO 1 (DOCENTE DE FORMACION Y ORIENTACION LABORAL) UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS” CIUDAD DE RIOBAMBA

Asignatura | Objetivo Categoria | Herramienta Herramienta no digital Actividades: Herramienta de
de Bloom | tecnolégica Learning Analytics:
Formacion | Reconocer la importancia | Analiza Creation e Tener unrespaldo de Reportar Factor Analisis
y fundamental que tiene [CardSort conceptos y definiciones Estadistica Estimaciéon latente de
orientacién | para las personas el Comic Life importantes en el Entrevistar Conocimiento
laboral cumplimiento de las FilemakerGo cuaderno de cada alumno. | Crear multimedia | Mineria de  patrones
normas sobre la salud y la MiniMash e Todo lo que se ensefia en Sumarizar secuencial.
seguridad en el trabajo, Bento el aula virtual ,se ensefia Hoja de calculo Mineria de datos causales
conocer los derechos y SurveyPro por maestras de forma Diagramar Estimaciéon latente de
obligaciones de los Numbers presencial Graficar Conocimiento
trabajadores relativos a Inspiration e Recrear un comic o Crear un volante | Métodos de Clasificacion
su salud y seguridad, para Pages realizar una exposicion de
distinguir los un proyecto escolar.
responsables de la salud
laboral.  Conocer los
elementos o factores de
riesgos mas frecuentes en
el ambito laboral y la
manera de evitarlos.

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: Wilfrido Vaca

Lic. DARWIN LOPEZ
DOCENTE
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8. 1.3. Evidencias Docente 1

Figura 17: Docente 1

Por: Wilfrido Vaca

200



Figura 18: Caso 1

Por: Wilfrido Vaca

6.6.1.b Identificacion de los pardmetros requeridos

En base a la Planificacion curricular se identifica y recaba la informacion necesaria para Identificar que categoria de Learning Analytics esta
encaminada a las necesidades de la materin para lo cual se identifica:

Tabla N° 18 CASO 1 (DOCENTE DE FORMACION ¥ ORIENTACION LABORAL) UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS” CIUDAD DE RIODBAMBA

Adlgnatura Objetive T Herramicnta Herraminnta oo digital Actividades: Merramicnta de Learning
Formaciony | Recamocer o S puede tenes un respakdo Reportar Factur
arfentacidn | fundamental que tome pars conompoy y Estadistien Estsmacitn batente
laboral las ol Importantes en of cusderno dp Conocimivnts
(he k25 normas sobre ta salud culs alumno. Lrear madtimedia Mineria de patrones
y 1 seguesdait en of trabagm, * ‘Todo lo que se ansefia on ol secuencial
40 lus anla virtunl poede ser Hola de cikouba Mimeria de tatos camsilen
obligariones de los enaedsdn por manstras de Diggramar Lssmacion lateote de
rolativos 1w Varwa peesencial Graficar Comocimients
Myl:!ﬁd.m *  Sepuede recrear wn comic o Creas un volante Métodos de Clasificacidn
realbear unn exposicion de un
105 etementos o factorus e
Tiesgos mis frecaentes ¢n e
Amdito laberal y In manera
Flabarado por-
Fuente: Widrido Vaca
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8. 2. Planificacién de Clase Docente 2

n

Ministerio
de Educacion

UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS”

México 756 - Av. La Paz

Riobamba - Ecuador

PLANIFICACION MICROCURRICULAR DE UNIDAD DE TRABAJO

Nombre del Docente

Lic. Marco Bustos

Fecha |16-10-2017

Area Técnica Grado/Curso Tercero de Bachillerato Ano Lectivo | 2017 -2018
1 semanas -
Moédulo Calidad Paralelo(s) A Tiempo
1 periodos
Unidad de
Trabajo U.T.1 INFRAESTRUCTURA DE LA CALIDAD Figura Profesional Electrénica de Consumo
Objetivo de la
o Identificar los factores que incluirian en un sistema de gestiéon de la calidad.
unidad
e Concrecidn sistematica de los conceptos genéricos de aseguramiento de la calidad a la realidad de las empresas del sector.
Criterios de e Concrecidn sistematica de los conceptos de la cadena de calidad.
Evaluacién e Concrecién sistematica de los conceptos de auditoria y certificacion.
(Qué van a (Coémo van a aprender?
;Qué y como evaluar?
aprender? ACTIVIDADES DE APRENDIZAJE RECURSOS )
EVALUACION
COMPETENCIAS (Estrategias Metodologicas)
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Indicadores de Evaluacién de la

Actividades/Técnica

Actividades s e instrumentos de
unidad
Evaluacion
Las 10 generaciones de la|e Aula. 1.- Explica los fundamentos | Actividad 1:
Gestion de la Calidad e Computadora. del ) )
e Internet. e las normas Visualizar las
L Lnf:‘aestlll‘:c;ura El desarrollo de la calidad |® Pizarra. 1S0 9001 -2000 diapositivas  sobre
¢ la calidac. orientada al producto: Calidad * Texto L
1.1. La cadena de la . . los requerimientos
. e Ingenieria
calidad.
para  tener una
1.1.1. 50ué 1 El desarrollo de la calidad certificacion
1.1..Que esla orientada al proceso: Calidad )
cadena de la . P ]
calidad? y Estadistica 2.-Analiza requisitos para ser Técnica 1: Pruebas
! escritas -
El desarrollo de la calidad agentes evaluadores de calidad | cuestionario.
1.1.2. Agentes . <
orientada a la prevencion
evaluadores de .
la calidad Actividad 2:
Investiga las
1.1.3.Organismos de -
caracteristicas

acreditacion.

1.2. Normalizacion.
1.3. Inspeccién.

esenciales con las
que contaria un
evaluador de calidad.

Técnica 2: Prueba
oral - sobre el Tema
Caracteristicas de los
Evaluadores.
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*Adaptaciones curriculares NO APLICA
Especificacion de la necesidad educativa NO APLICA Especificacion de la adaptacion a ser aplicada NO APLICA
ELABORADO REVISADO APROBADO

DOCENTE(S): Lic. Marco Bustoss

NOMBRE: Lic. Ernesto Alban

Firma:

8.2.1. Identificacion de los parametros requeridos

En base a la Planificacién curricular, se identifica y recaba la informacién necesaria para identificar que categoria de Learning Analytics esta

encaminada a las necesidades de la materia para lo cual, se identifica:

Tabla 19: CASO 2 (DOCENTE DE CALIDAD) UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS” CIUDAD DE RIOBAMBA

Asignatura Objetivo Categoria Herramienta Herramienta no digital Actividades: Herramienta de
de Bloom tecnolégica Learning Analytics:
Calidad Identificar los factores | Recordar - | iAnnotate Presentar un trabajo escrito | Listar Mineria de patrones
que incluirian en un | Comprender | Facebook hecho por los estudiantes Apuntar secuencial
sistema de gestion de la IThoughts Aplicar evaluaciones | Mapeo mental
calidad. Google Search | realizadas por los alumnos. Nombrar Mineria de datos causales
Twitter Dejar notas escritas en la | Resaltar
Bump pizarra Organizar (links) | Método de clasificacion
DocsToGo Realizar mapas mentales en la | Recognize
Blog Docs pizarra o en los cuadernos de | Comentar Mineria de correlacién
MentalCase cada estudiante. Blog
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Maptini
CourseNotes
Quizcast
FeeddlerRSS

Realizar mapas mentales
Redactar noticias como
trabajos en clase.

Los mapas mentales se
realizan en trabajos en clase.

Periodismo
Proceso de textos
Socializar (redes)
Marcar favoritos
Suscribirse
Googlear
Recordar
Enumerar

Agrupacién
Factor Anélisis

Descubrimiento de
Estructura del dominio

la

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: Wilfrido Vaca

Lic. Marco Bustos

DOCENTE
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8.2.2. Evidencias Docente 2

Figura 19: Docente 2

|

Por: Wilfrido Vaca
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Figura 20: Caso 2

—

6.6.2.b Identificacion de bos parimetros requeridos '

En base a la Planificacion curricular se identifica y recaba la Informacion necesaria para chmqueawdadctnmluﬁwum.
encaminada a las necesidades de la materia para lo cual se identifica:
Tabla N° 19 CASO 2 (DOCENTE DE: CALIDAD) UNIDAD EDUCATIVA "CARLOS CISNEROS® CIUDAD DE RIOBAMBA

Axignatura Objetivn + | Cotegocin | Herramienta | liervamienta no digital Actividades: | lierramienta de Learning
Calslad u-m-n.m-uglmp- Aanutate So punle presentar um trabajo | Listar ﬁm‘ﬁ&—m—
R e Comprender | Facebook wvcrito hecho porlox estudlantes | Apuntar sweyencial

ooun g
sl do gestion de la Gongle Smarcs S0 pande mplk Naaciines | Nombrar Mineria de dator canales
calidad Tuttrer rralizadas por fos slumnes. fesaltar Mbeodo de dasificacts
o Organsar (links) : :
DocxFole Recegnize Mimeria de correlacisn
it Docs :'::lqummuh S
MeatalCise Wog Agrupactin
Maptin So rwaltzar mapas meatiles | Peciodismo
ConrseNotes o0 Ia pitarrs o on boo cusdernas de | Proceso de texts | TN Andliss
m A estudisntes, Soclizsr (redes) = = B
PR $é pusectn realieas mapas mentales | MO VORI | Barnucturn def dossinio '
Superibirse
e puede  erdaczae  wocirias | Googiear
radmando truhijos en duse Recurdar
Emorar
lmh-q--nm-um
ol en tralede ea ol
faborade por Witkrido Vara 5 .L‘i.:’.!ﬁ
Faenio; Vac

ASMERS:
4 P

Por: Wilfrido Vaca
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8.3. Planificacion de clase Docente 3

Ministerio
de Educacion

UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS”

México 756 - Av. La Paz

Riobamba - Ecuador

PLANIFICACION MICROCURRICULAR DE UNIDAD DE TRABAJO

Nombre del Docente

Lic. Ernesto Alban

Fecha |08-01-2018

Area Técnica Grado/Curso Primero de Bachillerato Aiio Lectivo 2017 - 2018
] 1 semanas -
Mddulo ELECTRONICA GENERAL Paralelo(s) A Tiempo
3 periodos
Unidad de Trabajo U.T.2. SEMICONDUCTORES Y DIODOS Figura Profesional Electrénica de Consumo
Objetivo de la unidad Describir y analizar los elementos que conforman a la fisica de semiconductores
Conoce los materiales eléctricos: Conductores, Aislantes y Semiconductores.
Criterios de | Conoce los Tipos de Semiconductores.
., Estudia el Diodo.

Evaluacion

Conoce los Rectificadores.

Realiza Circuitos basicos (compuertas légicas).

;Qué van a aprender?

COMPETENCIAS

¢Cémo van a aprender?
ACTIVIDADES DE APRENDIZAJE

(Estrategias Metodologicas)

Actividades

RECURSOS

;Qué y como evaluar?

EVALUACION

unidad

Indicadores de Evaluacién de la | Actividades/Técnica

s e instrumentos de
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Evaluacion

Calcular las
caracteristicas
reactivas de los
componentes
electrénicos pasivos
(inductancias y
condensadores).
Calcular las
magnitudes
eléctricas

caracteristicas  del
circuito (resistencia

o impedancia
equivalente,
intensidades de
corriente, caidas de
tension y
diferencias de
potencial,

potencias,...).

Introduccién-motivacién: permitan situar al
estudiante ante la realidad del aprendizaje con
una actitud positiva.

- Deteccion de conocimientos previos:

facilitaran al docente el conocimiento de las

ideas previas del estudiante.

- De desarrollo y consolidacién: facilitan la

asimilacién y el afianzamiento de los

conocimientos tanto tedricos como practicos.

- De refuerzo: facilitaran el recuerdo de lo

aprendido y ayudaran a aquellos estudiantes

que, por cuestiones de experiencia previa, nivel
de madurez, entre otros.

-De ampliacién, de profundizacién: que

facilitardn avanzar en competencias ya

adquiridas.

- Actividades practicas: facilitar el aprendizaje

de procedimientos y de algunas habilidades y

destrezas.

e -Actividades de autocomprobacion: el
estudiante verifica de forma auténoma si sus
conocimientos, se adquieren de manera
adecuada

Aula.

Internet.
Pizarra.
Texto
Componentes
Electrénicos
e . (Cables

e Protoboard

Computadora.

Conoce los materiales eléctricos:

Conductores, Aislantes y
Semiconductores.
Conoce los Tipos de
Semiconductores.

Actividad 1:

Visualizar las
tablas de
materiales
eléctricos.

Técnica 1: Pruebas

escritas -
cuestionario.
Actividad 2:
Exponer las
caracteristicas de los
semiconductores.

Técnica 2: Prueba
oral - sobre los tipos
de semiconductores

*Adaptaciones curriculares NO APLICA
Especificacion de la necesidad educativa NO APLICA Especificacién de la adaptacion a ser aplicada NO APLICA
ELABORADO REVISADO APROBADO

DOCENTE(S): Lic. Ernesto Alban

NOMBRE: Lic. Ernesto Alban

Firma:
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8.3.1 Identificacion de los parametros requeridos

En base a la Planificacion curricular, se identifica y recaba la informacion necesaria para identificar que categoria de Learning Analytics esta

encaminada a las necesidades de la materia para lo cual, se identifica:
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Tabla 20: CASO 3 (DOCENTE DE ELECTRONICA GENERAL) UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS” CIUDAD DE RIOBAMBA

Asignatura Objetivo Categoria | Herramienta Herramienta no digital Actividades: Herramienta de
de Bloom tecnolégica Learning Analytics:
Electrénica | Describir y analizar los | Analiza Creation e Tener unrespaldo de Reportar Factor Analisis
General elementos que conforman ICardSort conceptos y definiciones Estadistica Estimacién latente de
a la fisica de Comic Life importantes en el Entrevistar Conocimiento
semiconductores FilemakerGo cuaderno de cada alumno. | Crear multimedia | Mineria de  patrones
MiniMash e Todo lo que se ensefia en Sumarizar secuencial.
Bento el aula virtual es ensefiada | Hoja de calculo Mineria de datos causales
SurveyPro por maestras de forma Diagramar Estimacién latente de
Numbers presencial Graficar Conocimiento
Inspiration e Recrear un comic o Crear un volante | Métodos de Clasificacién
Pages realizar una exposicién de

un proyecto escolar.

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: Wilfrido Vaca

Lic. Ernesto Alban

DOCENTE
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8.3.2 EVIDENCIA Docente 3

Figura 21: Docente 3

Por: Wilfrido Vaca
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Figura 22: Caso 3

Por: Wilfrido Vaca
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8.4. Planificacion de clase Docente 4

Ministerio

; |

de Educacion

UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS”

México 756 - Av. La Paz

Riobamba - Ecuador

PLANIFICACION MICROCURRICULAR DE UNIDAD DE TRABAJO

Nombre del Docente Lic. Wilson Carguacundo Fecha |17-10-2017
Area Técnica Grado/Curso Tercero de Bachillerato Afio Lectivo |2017-2018
1 semanas -
Moédulo Instalaciones Basicas Paralelo(s) A Tiempo
2 periodos
Unidad de Trabajo |UT.02 INSTALACIONES DE ELECTRIFICACION EN LOS EDIFICIOS | Figura Profesional Electricidad
Objetivo de la unidad Conocer los diferentes circuitos que forman parte de una vivienda, emplear la simbologia adecuada y tomar mediciones de voltaje,

intensidad y potencia

Criterios de

Evaluacion

- Conoce las instalaciones de una vivienda de BT

-Determina los diferentes circuitos interiores de una vivienda

-Calcula la maxima carga que tendria un circuito interior de una vivienda

(Qué van a aprender?

COMPETENCIAS

¢Cémo van a aprender?
ACTIVIDADES DE APRENDIZAJE

(Estrategias Metodologicas)

Actividades

RECURSOS

EVALUACION

;Qué y como evaluar?

Indicadores de Evaluacion de la|Actividades/Técnica
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unidad

s e instrumentos de

Evaluacion
Actividad 1:
Presentar un video acerca de los diferentes | Aula taller - Conoce los diferentes circuitos | Realizar un resumen
circuitos internos de una vivienda. ) eléctricos del interior de las acerca de los
Diagramas viviendas. diferentes circuitos
Realizar diagramas eléctricos del interior eléctricos del |- Realiza el diagrama del interiores de wuna
de una vivienda en un formato A4 interior de viviendas. vivienda.
Conocer las interior de |- Calculala maxima carga que
diferentes tendria un circuito interior de | Actividad 2: Realiza
1 . , ;. . o . s .
) } Realizar calculos de maxima potencia de viviendas. una vivienda. diagramas de los
instalaciones un circuito eléctrico del interior de una p . - Calcula la maxima potencia circuitos  eléctricos
internas que tendria vivienda. royector. que tendria un circuito interior | interiores de wuna
una vivienda. Pizarra. de una vivienda. vivienda
Determinar los Calculadora. Técnica 1:
diferentes circuitos Exposicion  acerca
del tema

interiores que
tienen una vivienda.

Calcular la maxima
carga que tendria un
circuito interior de
una vivienda.

Actividad 3: Dado
una condicion
eléctrica del interior
de una vivienda,
calcula la maxima
potencia que
consume un circuito
eléctrico

Técnica 2: Resuelve
problemas relativos
al calculo de
circuitos  eléctricos
del interior de una
vivienda.
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*Adaptaciones curriculares NO APLICA

Especificacion de la necesidad educativa

NO APLICA

Especificacion de la adaptacion a ser aplicada NO APLICA

ELABORADO

REVISADO

APROBADO

DOCENTE(S): Lic. Wilson Carguacundo

NOMBRE: Lic. Ernesto Alban

Firma:
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8.4.1 Identificacion de los parametros requeridos

En base a la Planificacion curricular, se identifica y recaba la informacién necesaria para identificar que categoria de Learning Analytics esta

encaminada a las necesidades de la materia para lo cual, se identifica:

Tabla 21: CASO 4 (DOCENTE DE INSTALACIONES BASICAS) UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS” CIUDAD DE RIOBAMBA

Asignatura Objetivo Categoria Herramienta Herramienta no digital Actividades: Herramienta de
de Bloom tecnolégica Learning Analytics:
Formacion | Conocer los diferentes | Recordar - | Facebook Presentar un trabajo escrito | Listar Mineria de patrones
y circuitos que forman | Comprender | iAnnotate hecho por los estudiantes Apuntar secuencial
orientaciéon | parte de una vivienda FeeddlerRSS Aplicar evaluaciones | Mapeo mental
laboral utilizar la simbologia Quizcast realizadas por los alumnos. Nombrar Mineria de datos causales
adecuada y tomar CourseNotes Dejar notas escritas en la | Resaltar
mediciones de voltaje, Maptini pizarra Organizar (links) | Método de clasificacion
intensidad y potencia MentalCase Realizar mapas mentales en la | Recognize
Blog Docs pizarra o en los cuadernos de | Comentar Mineria de correlacion
Bump cada estudiante. Blog
DocsToGo Realizar mapas mentales Periodismo Agrupacion
Twitter Redactar  noticias como | Proceso de textos
Google Search | trabajos en clase. Socializar (redes) | Factor Andlisis
IThoughts Los mapas mentales se | Marcar favoritos
realizan en trabajos en clase. Suscribirse Descubrimiento de la
Googlear Estructura del dominio
Recordar
Enumerar

Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: Wilfrido Vaca

Lic. Wilson Carguacundo
DOCENTE
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8.4.2. Evidencia Docente 4

Figura 23: Docente 4

o nc::v l:gubbh Verllico el tubo
| * Conducior aro que no se
YWiée etando | élido # 14 gwovg ol ende-

séonal 1EE | rezario

— | ot
| o Nixbmely Hacer el co

g— C«m: con el d.blgo.
Instrumento

Por: Wilfrido Vaca
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Figura 24: Caso 4

6,6.4.b Identificacion de los parimetros requeridos.

En base a la Planificasion curricular se identifica y recaba fa informacion nocesaria para identificar que categoria de Learning Analytics estd
encaminada a las necesidades de la materia para lo cual se identifica:
Tabla N 21 CASO 4 (DOCBN'I'B DE INSTALACIONES BAS!CAS) UNIDAD EDUCATIVA ‘CAKWSC*SNWS‘ CIUDAD DE RIDBAMBA

Avlgnatars [ Djetivo Categoria @ Hercamients no digital Actividades; Herramienta de Learning
| Tarmacion y | Cooncer Ine  diferentes | Rocongar - Su puede pressitar n \rebepo | Listar ineria de  qutrones
Orisntacdn drewitos  que forman | Comprender wserie hicho por oy estudidntes | Aputitar secuenctal
orieagrirronny e Minvris do daeas casales
adeosida tomande realizadas al
medicunes do  valtajs, Quierunt B At mmma-t-) Sécado e danificnsiin
sntensadal y poteniia CourseNotes b poady hifie Shtak iyt e 4 :,,.., Minpris do corrolackim
iz Puriedime Agrupacidn
Mentadise e relizar magas mentalps [ Proceso de sty
1 40 pisaern 0 o fos cunidernos de | Socislizar (redes) | Factor Andlisks
Blug thoce eada eetudiantes Maccar fxvoriies
Descsbrimiente  de  la
Bump Se puede reallzar inanss inesales Googlesr Extructury del dominie
DoToGo. | i
- . 7
Twister realrzando trabaes vn case.
ol S lon magus mentales se pundin
Mhoughte realizar wn trihagm en dave,
Elabiorade por: WilFr i Vach et
Fucnte: Vaca >0
7m . 'y
DOCENTE

Por: Wilfrido Vaca

219



8.5. Planificacion de clase Docente 5

UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS”

” México 756 - Av. La Paz

Ministerio y
de Educacion Riobamba - Ecuador

PLANIFICACION MICROCURRICULAR DE UNIDAD DE TRABAJO

Nombre del Docente Lic. Carlos Mejia Fecha |19-10-2017
Area Técnica Grado/Curso Primero de Bachillerato Afio Lectivo |2017-2018
1 semanas -
Moédulo Electroénica Digital Paralelo(s) A Tiempo
2 periodos
Unidad de Trabajo UT2. Circuitos Digitales, Caracteristicas y Topologia. Figura Profesional Electrénica de Consumo

Objetivo de la unidad Aplicar los fundamentos de la electrénica digital.

e Reconoce la funcién de un Multiplexor, Demultiplexor, codificador Decodificacor.

e Realiza el disefio y ensamblaje de un multiplexor, Demultiplexor, codificador, Decodificador mediante compuertas ldgicas, utilizar
mapas de karnaugh.

Evaluacidn e Reconoce la funcién de un circuito sumador de dos bits y completo de 4 bits

e Realiza el disefio y ensamblaje de un circuito sumador de 2 bit y completo de 4 bits.

e Reconoce la funcién de un circuito restador de dos bits y completo de 4 bits

Criterios de

¢Cémo van a aprender?
:Qué y como evaluar?

,Qué van a aprender? ACTIVIDADES DE APRENDIZAJE

RECURSOS EVALUACION
COMPETENCIAS (Estrategias Metodoldgicas)

Actividades Indicadores de Evaluaciéon de la|Actividades/Técnica
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unidad

s e instrumentos de

Evaluacion

1. Describir la diferencia

entre circuitos
combinacionales y
secuenciales.

. Interpretar la funcién
de un multiplexor, un
codificador 'y un
decodificador.

Aprender que funcion realiza un
Demultiplexor la cual, es una entrada
varias salidas.

e Libro de
Electrénica Digital
y micro
programable de
Juan Carlos
Hernandez.

e Pizarra.

e Proyector digital.

e Marcadores de

pizarra.

e Videos de los

Determinar el disefio de
circuitos multiplexores,
codificadores, decodificadores,
demultiplexores.

Determinar el disefio y el
funcionamiento de un circuito
sumador, semisumador y
restador

Comprobacién  del
disefio de
multiplexores,
codificadores,
decodificadores,
demultiplexores en
un protoboard.

Comprobaciéon  del
disefio de sumador,
semisumador,
restador en un
protoboard.

Comprobacién  del

.Generar una funcién temas oo
légica de un involucrados  de dlsenol d_e ~una
multiplexor y con un electrénica digital. memoria binaria en
decodificador. un protoboard

e Computador

e Taller de

electronica digital.
ELABORADO REVISADO APROBADO

DOCENTE(S): Lic. Carlos Mejia

NOMBRE: Lic. Ernesto Alban
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8.5.1. Identificacion de los parametros requeridos

En base a la Planificacion curricular, se identifica y recaba la informacién necesaria para identificar que categoria de Learning Analytics esta

encaminada a las necesidades de la materia para lo cual, se identifica:

Tabla 22: CASO 5 (DOCENTE DE ELECTRONICA DIGITAL) UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS” CIUDAD DE RIOBAMBA

Asignatura Objetivo Categoria | Herramienta Herramienta no digital Actividades: Herramienta de
de Bloom | tecnolégica Learning Analytics:
Electrénica | Aplicar los fundamentos | Aplica Explain Realizar un proyecto en | Editar Mineria de datos causales
Digital de la electrénica digital. Everything trabajos realizados por los | Role play Estimaciéon latente de
Adobe Connect | estudiantes y las explicaciones, | Crear videos Conocimiento
Keynote se realizan en la pizarra. Demostracion Descubrimiento de la
Articulate Presentacién Estructura del dominio
Perfecity Cir Se podria realizar | Entrevistar Factor Andlisis
Evernote presentaciones en documentos | Mapeo Métodos de Clasificacion
Google Docs realizados por alumnos. Simulacién Mineria de correlacion
AudioBoo Recolectar Agrupacion
Sonic Pics Se emplea cuadernos para | Tomar (fotos) Mineria de patrén
Quick Voice llenar sus Evernote Fotografiar secuencial
Ustream Diario
Animation Portafolios
Creation Diagramas
Hacer
rompecabezas
Escultura

Elaborado por: Wilfrido Vaca

Fuente: Wilfrido Vaca

Lic. Carlos Mejia

222




8.5.2. Evidencia Docente 5

Figura 25: Docente 5

Por: Wilfrido Vaca
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Figura 26: Caso 5

6.6.5.b Identificacion de los parametros requeridos

Enbase a la Planificacion curricular se identifica y recaba la informacién necesaria para identificar que categorfa de Learning Analytics estd encaminada
a las necesidades de la materia para lo cual se identifica:

Tabla N°22 CASO 5 (DOCENTE DE ELECTRONICA DIGITAL) UNIDAD EDUCATIVA “CARLOS CISNEROS® CIUDAD DE RIOBAMBA

Asignatura Objetivo Caregoria | Herramienta Herramienta no digital Actividades: Herramients de Learning
de Bloom | _tecnoligica
Bectronica Aplicar los | Aplica Explain Se puede realizie un proyecto en | Editar Mineria de datos csusales
Digital Everything trabajos  realizados  por  los | Role play
fundamentos de Ia Adobe Connect | estudiantes ¥ las explicaciones se | Crear videos Fstimacién  latente  de
Keynote realizan en li plzarra. Demastracién Conocimient
electronica digital Articilate Presentacion
Perfecity Entrevistar Descubrimiento a2
Evmmw Se podria realxar presentaciones Mapeo _ “
Google Docs en documentos realizados por Simulacian Estructura del dominio
AudioBoo alumnos. Recolectar
Sonic Pics enar.| Tomar tfotos) Vo
Quick Vaice Se emplea cuadernos para leear | gorografiar Métodos de Clasiticacién
Ustream  Bveriote Diario
Aniination o Portafolios Miterfa de carrelacion
Creation Diagramas
R Agrupariin
rompecaberas Mineria de patrin secuencial
Escultura
-
Elaborado por: Wilfrido Vaca
Fuente: Wilfrido Vacs

—

Por: Wilfrido
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